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Resumo

O estudo Mecanismos de Segmentagdo no Interior da Escola: a experiéncia
das politicas de corregdo de fluxo no municipio do Rio de Janeiro busca compreender
fatores e varidveis que, possivelmente, impactam as decisGes elegidas pelas
burocracias escolares no encaminhamento de estudantes do ensino fundamental em
defasagem idade-série para agrupamentos escolares especificos, no caso, politicas de
corre¢do do fluxo escolar implementados pela Secretaria Municipal de Educac¢do do Rio
de Janeiro. O estudo analisa o problema a partir do debate sobre um possivel
fenébmeno da construcdo de mecanismos de segregacdo ou segmentacao no interior
da escola em relagao aos alunos defasados. A investigacao, realizada por meio de uma
abordagem quantitativa, se concentra, exclusivamente, no exame de bases de dados
educacionais de grande escala, produzidas pela Secretaria Municipal de Educacado do
Rio de Janeiro — SME e pelo Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacional

Anisio Teixeira — INEP, nos anos de 2010, 2011, 2012 e 2013.

Palavras-chave: politicas publicas — correcdo de fluxo — sociologia da educacdo —

tracking escolar



Abstract

The study of In-School Segmentation Mechanisms: the experience of flow
correction policies in the city of Rio de Janeiro seeks to understand factors and
variables that, possibly, impact the decisions made by school bureaucracies in the
referral of elementary school students in disadvantage of age-grade for specific school
groupings, in this case, school flow correction policies implemented by the Municipal
Secretary of Education - Rio de Janeiro. The study analyses the problem from the
debate about a possible phenomenon of building segregation or segmentation
mechanisms within the school in relation to the students in disadvantage of age-grade.
The research, carried out through a quantitative approach, focuses exclusively on the
examination of large-scale educational databases produced by the Municipal Secretary
of Education - Rio de Janeiro (SME) and the National Institute for Educational Studies

and Research "Anisio Teixeira"- INEP, in the years 2010, 2011, 2012 and 2013.

Keywords : public policies — flow correction — sociology of Education — School Tracking.



Estrutura do estudo:

A dissertacdo Mecanismos de Segmentag¢do no Interior da Escola: a
experiéncia das politicas de corregcdo de fluxo no municipio do Rio de Janeiro traz,
como preocupacgao central, o debate sobre um possivel fenébmeno da construcdo de
mecanismos de segregagéo1 ou segmentagdo no interior da escola, decorrente de um
modelo de agrupamento escolar, que busca corrigir o fluxo escolar de alunos em
defasagem idade-série. A hipdtese é que tal politica pode estar selecionando os
participantes por caracteristicas diferentes daquela que declaradamente procura
segregar (desempenho escolar), acentuando desvantagens ao encaminhar alunos para
esses novos” modelos de enturmago.

A ideia central de todo esse trabalho foi responder quais seriam os fatores
associados a sele¢do e encaminhamento de alunos da rede para as classes de
correcao de fluxo no municipio do Rio de Janeiro. Em outras palavras, esta sendo
investigando quais fatores estdo relacionados ao recrutamento para essas politicas. As
informacgdes existentes, advindas da Secretaria Municipal de Educacdo do Rio de
Janeiro, permitiram a observacgao de varidveis relativas a quatro categorias: a) variaveis
de enquadramento nas regras de enturmacdo, b) outras informacdes individuais do
desempenho e comportamento escolar dos alunos; c) as caracteristicas das escolas em
gue os alunos estdo inseridos; e d) as categorias relacionadas a origem social e

econdmica de cada aluno.

Com um aparato estatistico, tentam-se determinar quais parecem ser os
fatores mais importantes para explicacdo do fendmeno, pela perspectiva socioldgica, o

leitor vai conseguir identificar que é dada uma maior preocupac¢ao do trabalho em

' 0 termo segregacao tem significado marcadamente pejorativo em portugués. O conceito sociolégico,
contudo, ndo deve ser tomado no mesmo sentido. O agrupamento de individuos possuidores de uma
mesma caracteristica, em geral associada com alguma desvantagem social, pode ndo implicar
necessariamente em discriminacgdo, preconceito, etc. O objetivo deste estudo é mesmo verificar se o
agrupamento deliberado de individuos nessa politica especifica acentua ou ndo elementos de sua
desvantagem.

?> No estudo, estamos chamando os modelos e projetos analisados de novos, mas vale esclarecer que
estamos considerando novos por serem adotados e implementados, como uma politica publica
extensiva, mais recentemente (em especial, na SME do Rio de Janeiro). Contudo, como mostraremos a
seguir, esses projetos e modelos de corregdo de fluxo tém sido utilizados ha algumas décadas, tanto
internacionalmente, como no Brasil.



10

discutir como as variaveis socioeconémicas impactam as chances de ser encaminhado

para uma dessas politicas.

No sentido de facilitar a leitura, as palavras aceleragao de aprendizagem,
classes de aceleragdao, turmas de aceleracdo, classes de progressdo, politicas de
correcao de fluxo e projetos de corre¢cdo de fluxo que, de forma geral, possuem
significados semelhantes, serdo utilizadas como substantivos das politicas que estdo

sendo estudadas como objeto central do trabalho.

Outra questdo importante, em especial para o leitor que nunca esteve
preocupado com os estudos sobre sistemas e politicas educacionais, é entender o que
representa o fluxo escolar, um conceito importante desse trabalho. Nesse sentido, o
fluxo escolar trata da trajetéria dos estudantes ao longo do percurso escolar,
principalmente referente as promogdes anuais que os individuos realizam ao final de
cada série. Ou seja, a ideia do fluxo tenta identificar como as geracbes anuais de
alunos estdo caminhando dentro das séries. A suposicdo do mundo escolar é que cada
serie deve ser realizada ao longo de um calenddrio anual. Nesse sentido, a existéncia
de um “fluxo perfeito” é baseada na suposicao de que todos os alunos de uma

determinada coorte deveriam progredir de grau escolar ao final de cada ano.

Contudo, o mundo real ndo parece ser tdo simples quanto imaginado. No Brasil,
existem outras situagcdes comuns encontradas no cendrio educacional que interferem,
consideravelmente, na medicdo desses indicadores, como a reprovacdo, evasao,
desisténcia, etc. Ao medir a quantidade de aprovacdes, reprovacdes, evasoes e todas
essas figuras de fluxo realizadas ao final de cada ano, conseguimos construir e

descrever aproximadamente o fluxo escolar de determinado sistema ou universo.

Nessa linha, as politicas de correcdo de fluxo sdo identificadas como medidas
do poder publico, corporificadas em tomadas de decisdes e adog¢do de alguns
instrumentos, com o objetivo de diminuir as distor¢ées encontradas no sistema,
principalmente referentes as altas taxas de reprovacao observadas, ja que existe uma
convergéncia de teses comuns que colocam o aumento da escolaridade diretamente

ligado a diminuicdo das desigualdades sociais (Reis, Barros, 1990).
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Com esse cenario, a dissertacdo esta organizada com o seguinte desenho: o
primeiro capitulo ficou reservado para realizagdo de uma breve reflexdao sobre o inicio
das politicas de correcdo de fluxo, tentando reconstruir os fatores conjecturais que
explicam a génese desse objeto. Também pretende refletir sobre a pulverizagao dessas
politicas no comeco dos anos 2000 e sua recente flutuacdo observada nas andlises

referentes aos ultimos anos.

No segundo capitulo, reservamos um espaco para debater alguns temas
educacionais que se relacionam diretamente com as caracteristicas das politicas de
correcao de fluxo, mais precisamente tentando fazer uma discussdo tedrica sobre o
gue guia as questdes centrais de tais politicas. Em primeiro lugar discute-se o que seria
a Segmentagdo Escolar, tentando fazer uma breve retomada do que ja foi escrito sobre
o tema, com o objetivo de posteriormente tentar pensar essas turmas de correcdo de

fluxo como possiveis mecanismos internos as escolas de promocgao de segregacao.

Em segundo plano, na perspectiva tedrica, reflete-se sobre os efeitos desses
programas. Assim, acionam-se alguns debates importantes como os impactos na
trajetdria escolar dos alunos da formacao de trackings dentro do sistema, analisando
parte do debate internacional sobre as formas de agrupamento de individuos nos
sistemas escolares (Ability Grouping) e questionando os efeitos de aprendizagem que
esses projetos postulam através da hipdtese das consequéncias de unir estudantes de

baixo desempenho em turmas especiais.

Ainda nesse plano, busca-se apresentar parte dos resultados diretos desse tipo
especifico de politicas nos EUA, Brasil e no municipio do Rio de Janeiro, ou seja,
identificar o que ja foi produzido no campo da pesquisa educacional sobre o impacto

dessas intervencdes concentradas na aceleracdo de aprendizagem.

No terceiro capitulo, procura-se apresentar o que seriam essas politicas de
correcdo de fluxo no Rio de Janeiro, suas caracteristicas e peculiaridades. Através de
uma forma bem descritiva, pretende-se montar uma imagem sdlida do que sdo e como
se desenvolvem os programas que aqui serdao analisados. Somando-se a isso,

pretende-se explicar os argumentos utilizados para se realizar os recortes necessarios,
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ou seja, o que levou a escolha de determinados projetos especificos em detrimento

dos restantes.

No quarto capitulo, de forma descritiva, as hipdteses, os dados, a metodologia
e o desenho de pesquisa serdao apresentados. O trabalho, por utilizar exclusivamente
de uma abordagem quantitativa, tenta facilitar ao maximo para o leitor o
entendimento das técnicas estatisticas que serdo empregadas no momento da

investigacgao.

No quinto e sexto capitulo, apresentamos os principais resultados encontrados
por meio da andlise dos dados que nos indicam os principais fatores associados ao
encaminhamento de alunos para as classes de correcao de fluxo. As andlises foram
separadas pelos programas Realfabetizacdo 1, Aceleragdo 1, Realfabetizacdao 2,
Aceleragao 2 oferecidos pela Secretaria Municipal de Educagdo da Cidade do Rio de

Janeiro.

No sétimo capitulo, vamos nos concentrar em investigar a possibilidade de
formacao de Trackings através dessas turmas. A ideia é observar se existe um caminho
paralelo de ensino, dentro do sistema escolar, que seja ocupado por alunos que

realizam transicOes constantes entre esses projetos, ao longo de sua trajetéria escolar.

Por fim, as consideracdes finais sobre os achados encontrados no estudo.
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Cap. 1: Introducdo - Evasdo, Reprovacao e fracasso escolar: a origem das politicas de

Correcao de Fluxo no Brasil

O inicio das politicas de correcdao de fluxo esta interligado a conjuntura
educacional brasileira na década de noventa, fazendo-se necessario reconstruir os
achados da pesquisa em educacdo do inicio daqueles anos, que de forma intrigante
apresentavam uma nova realidade das escolas no Brasil. O objetivo desse capitulo é

olhar para o passado e tentar ter uma visdo expandida do presente.

Antes dos anos 90, a maioria dos trabalhos sobre fluxo escolar que foram
realizados no Brasil e na América Latina se utilizavam dos dados referentes aos Censos
Escolares (Golguer,2004; Klein e Ribeiro, 1991), que eram disponibilizados anualmente
pelas instituicdes governamentais. Esses dados mostravam que as classes iniciais eram
muito mais populosas que as classes finais do ensino fundamental. A suposi¢ao que se
construiu e se edificou sobre essa tematica era que grande parte desse fendmeno era
derivado de evasdes macigas que acontecia ao longo do percurso escolar. Ou seja, era
como se os alunos entrassem nas escolas, mas depois de um ou dois anos grande parte
acabava abandonando a escola. A concepc¢ao era que a evasao escolar era o principal

fator que impossibilitava o aumento da escolaridade no pais (Ribeiro, 1991).

Essa conclusdo, que foi abertamente aceita, guiou parte dos debates
educacionais até o final dos anos 90, quando alguns pesquisadores como Sergio Costa
Ribeiro e Philip R. Fletcher iniciaram suas pesquisas sobre os fenbmenos de fluxo
escolar no Brasil. Na tentativa de refutar a explicacdo antiga, esses autores através dos
dados das PNADs® e dos Censos, realizados pelo IBGE* buscaram demonstrar, com um
modelo estatistico inovador chamado de PROFLUXO (Fletcher, 1985; Ribeiro e
Fletcher,1987; Ribeiro, 1991), que na realidade o problema do fluxo no pais ndo era
decorrente de altos indices de evasdao, mas sim de uma endemia de reprovacdes nos
anos iniciais da escola. A ideia era que os primeiros anos funcionavam como uma

espécie de gargalo, no qual a maioria dos estudantes ficava retida, sendo por esse

3 Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios — PNAD — realizada pelo IBGE
* Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica - IBGE
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motivo que os dados dos censos escolares mostravam um numero de estudantes

muito maior nas series iniciais, decorréncia direta dos altos indices de reprovacao.

Os resultados encontrados por esses pesquisadores mostram um painel
alarmante, o modelo PROFLUXO mostrava que no primeiro ano de escola, cerca de
50% dos alunos acabavam reprovados, sendo obrigados a realizar mais uma vez o
mesmo ano letivo. A ineficacia do sistema educacional brasileiro aumentava, portanto,
o tempo de permanéncia do aluno na escola. A cada aluno formado no 12 grau se
gastava cerca de 21 anos de escolaridade’, efeito direto de evasdo e reprovacdes
recorrentes. Esse dado mostra que o Brasil acabava gastando, em média, quase o

triplo necessario para conseguir formar um aluno na fase obrigatdria do ensino.

No campo pedagdgico, esses resultados pareceram desastrosos, principalmente
devido a um entendimento amplo sobre os pontos maléficos da reprovacao dentro do
processo de aprendizagem. Alguns trabalhos ja posicionavam a reprovagdo como um
objeto educacional perigoso, identificado com uma piora substantiva na autoestima do
alunado e também por um impacto prejudicial no processo de aprendizado dos

estudantes retidos.

No plano financeiro, parte dos agentes educacionais publicos se preocupava
com os problemas orgcamentarios que a repeténcia proporcionava, ja que reter o aluno
significava gastar anos a mais de verbas na manutenc¢do daquele individuo dentro da
escola. Bacchetto (2016) estima que por ano o Brasil gasta 8,8 bilhGes em passivos
derivados da repeténcia, esse valor representa, segundo o autor, 9% do valor total
captado pelo FUNDEB (Fundo de Manutenc¢do e Desenvolvimento da Educa¢do Basica

e de Valorizag3o dos Profissionais da Educag3o)®.

> A taxa de 21 anos de escolaridade por aluno formado representa a divisdo do numero de anos
escolares realizados por alunos concluintes e ndo concluintes do 12 grau pelo nimero de alunos que
completaram essa fase do ensino (Ex: Anos de Escolaridade do Total de Alunos / Alunos Formados no 12
Grau = 21 anos). Essa explicacdo parece ser importante para ndo confundirmos com o periodo médio
gue o aluno brasileiro demorava em concluir o 12 grau, que girava em valores mais baixos.

® 0 Fundo de Manutencdo e Desenvolvimento da Educagdo Basica e de Valorizagdo dos Profissionais da
Educagdo (Fundeb) foi criado pela Emenda Constitucional n2 53/2006 e regulamentado pela Lei n?
11.494/2007 e pelo Decreto n? 6.253/2007. E um fundo especial, de natureza contébil e de dmbito
estadual (um fundo por estado e Distrito Federal, num total de vinte e sete fundos), formado, na quase
totalidade, por recursos provenientes dos impostos e transferéncias dos estados, do Distrito Federal e
dos municipios, vinculados a educacgdo por for¢a do disposto no Art. 212 da Constituicdo Federal. Além
desses recursos, ainda compde o Fundeb, a titulo de complementagdo, uma parcela de recursos
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A repeténcia ndo aparecia apenas como um problema Unico da educagdo, mas
também como uma questdo de equidade social, fazendo referéncia a um amplo
debate sobre a escola como um importante mecanismo de construcdo de igualdade ou
justica distributiva. Os estudos sobre fracasso escolar no Brasil (Brandao et alli, 1983;
Patto, 1996) demonstraram que o fracasso ndo se distribuia igualmente por toda
populacdo e grande parte das experiéncias eram encontradas, com maior intensidade,
em segmentos sociais especificos, como entre os estudantes das camadas mais pobres
da populagdo, oriundos de familias com niveis socioecon6micos e ambiente cultural

precarios.

A reprovacdo, por suas diversas consequéncias, vai comecar a ser identificada
como um dos principais “males” da educa¢ao no Brasil. Mais que isso, a dramaticidade
dos numeros obrigava a tomada de acdes de forma rapida, organizada e de alcance
nacional. A reprovagdo que se manteve como um assunto secunddrio e pouco
abordado ao longo de todo o século XX vai acabar ganhando centralidade nos novos

debates e espacos educacionais.
1.1 - Enfrentando o Problema

Com esse quadro montado, podemos supor que o somatério de diferentes
situagdes, algumas identificadas anteriormente, foi modificando o entendimento dos
agentes educacionais sobre a necessidade imediata de se enfrentar os “males da
reprovacdao”. Em muitos momentos histéricos os homens sdo capazes de encontrar ou
elucidar questdes, porém, em determinadas épocas as conjunturas de forcas sociais
tornam as transformacgdes quase impossiveis e muito remotas. No debate sobre os
problemas da reprovacao ndo foi isso que aconteceu, Prado (2000) chama atencdo que
com o avanco da universalizacdo da escolarizacdo (ensino fundamental), ocorrido a
partir dos anos 90 no pais, o governo federal acabou dando maior prioridade as
politicas de melhoria da qualidade de ensino, com maior énfase na implementacdo de

politicas de correcao de fluxo. Ou seja, podemos supor que o momento histérico

federais, sempre que, no ambito de cada estado, seu valor por aluno ndo alcangar o minimo definido
nacionalmente. Independentemente da origem, todo o recurso gerado é redistribuido para aplicagdo
exclusiva na educacdo bdsica.



16

referente ao final dos anos 90 permitiu e oxigenou o avanc¢o de novas demandas

escolares’.

Nesse quadro, algumas iniciativas sdao tomadas em todo o pais em ordem de
buscar enfrentar o problema generalizado da repeténcia (Prado, 2000). As demandas
comegavam a aparecer com mais forca e o Governo Federal, junto a Estados e

municipios, inicia programas diversificados para tentar enfrentar o problema do fluxo.

As chamadas politicas de corre¢do de fluxo vao ficar amplamente conhecidas
naquele momento, os trés principais instrumentos criados na tentativa de regularizar o
fluxo dos anos iniciais da escolarizacdo foram: a) promoc¢ao automatica, no qual fica
banida a reprovacado; b) implementacdo do regime de ciclo, na qual a reprovacao fica
possibilitada apenas ao final dos ciclos escolares e ndo anualmente como
tradicionalmente ocorreria e; c) classes de aceleracdo de aprendizagem, principal foco
desse trabalho, criadas com o intuito de acelerar o processo de aprendizagem para

alunos em situagdo de atraso no sistema regular.

Nessa conjuntura, chegamos a génese histérica daquilo que essa dissertacdo
busca estudar. No final dos anos 90, tem inicio no Brasil, as experiéncias de aceleracdo
de aprendizagem, preocupadas em diminuir as distor¢des idade-série decorrentes de

situacOes de repeténcia e evasdes sucessivas.

Através de decisao legal, essa nova modalidade de ensino foi formalizada na Lei
de Diretrizes e Bases da Educag¢ao Nacional — LDB, Lei n? 9.394, de 20 de dezembro de
1996, o disposto na alinea b do inciso V do art. 24 diz sobre a possibilidade de

aceleragdo de estudos para alunos com atraso escolar;

Apds a aprovacao da base legal, garantida pela publicacdo da LDB, foi
inaugurado em 1997, o “Programa de Aceleracdo de Aprendizagem”, implementado

pelo MEC, que vai ser a primeira a¢do nacional de enfrentamento desse quadro. De um

7 Essa parece ser uma visdo otimista sobre o processo de construgdo dessas politicas, ao posicionar a
correcdo de fluxo como um acréscimo de qualidade ao sistema. E bem duvidoso que a correcdo de fluxo
esteja referida a busca de qualidade do ensino. Afinal, ela é necessaria porque o ensino é de péssima
qualidade, incapaz de conduzir todos os estudantes, ou quase todos, a patamares adequados de
aprendizagem. Esse fluxo “corrigido” pode funcionar como um instrumento que melhora a
racionalidade do sistema. Ou talvez, melhorando um pouco as chances dos mais desfavorecidos, mas
ndo trata do problema da incapacidade de ensinar das turmas regulares.
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modo geral, o projeto teve como objetivo promover a reducio da distor¢ao idade—série
e corrigir o fluxo escolar no Ensino Fundamental, através de ajuda financeira aos
estados e municipios, para o desenvolvimento de pedagogias, acdes e projetos. Para
tanto, o MEC construiu um conjunto de parcerias com o setor privado e estatais, em
especial, com o Instituto Ayrton Senna, a Petrobras e o Banco Nacional para o
Desenvolvimento Econdmico e Social (BNDES). Essas politicas se posicionam dentro de
uma parte das acdes do Estado identificadas como parcerias publico-privadas, também
conhecidas como PPP, em que o Estado se compromete em investimentos na
contratacdo de determinado parceiro privado para prestacdo de um determinado
servico ou projeto. Na ordem do debate educacional, essas modalidades de
investimentos e politicas parecem gerar um amplo conflito que costuma dividir
pesquisadores e agentes da area. No atual trabalho, a pesquisa ndo busca identificar os
efeitos do cardter PPP dessas politicas e os efeitos nos resultados finais (negativos ou
positivos). No entanto, como hipdtese, é possivel que a participacdo do ente privado,
acarrete, por si so, significativas transformagdes nas percepg¢des e atuacdes da classe
docente no desenvolvimento desses projetos. Nesse plano, essa ressalva parece que
precisa ser levada em conta em estudos mais extensivos sobre esses padrdes de

programas.

Tais politicas, articuladas com as novas legislagcdes, mudaram radicalmente as
formas de progressao e organizacdo do fluxo em diversos sistemas educacionais
espalhados pelo pais e, em poucos anos, ja foi possivel observar resultados expressivos
(Prado, 2000). Ao analisar os numeros gerais que indicam a quantidade de alunos
reprovados no Brasil, iremos observar uma diminuicdo significativa das taxas de
reprovacdo ao longo das ultimas duas décadas. A realizacdo dessa comparacdo
temporal sera realizada através de dois conjuntos de resultados, o primeiro, utilizando
os resultados apresentados por Costa Ribeiro em seu artigo “A pedagogia da
Repeténcia”, de 1991 e, em um segundo momento, iremos apresentar o quadro atual
das taxas de reprovacdo no pais com base nos dados do INEP (2014). Ao leitor, vale a
pena lembrar que os dados foram construidos de formas diferentes através de
metodologias, dados e pressupostos distintos, porém ambos buscam responder a

mesma pergunta: qual a porcentagem de alunos no Brasil que sdo reprovados a cada
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série do ensino fundamental? A impossibilidade de construir um grafico com dados de
mesma origem sobre a reprovacdo desde os anos 80 estd relacionada a natureza das
transformacdes dos dados educacionais no Brasil. O PROFLUXO que serd utilizado para
mostrar resultados da década de 80 era uma saida para a inexisténcia de dados
confidveis sobre reprovacdo, a partir dos Censos Escolares, enquanto que os dados
atuais sdo oriundos do Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio
Teixeira — INEP/MEC, que mais recentemente comegou a medir reprovacdo de forma
individualizada, se tornando agora uma variavel apresentada publicamente nos censos

escolares anuais®.

A seguir os resultados de cada década:

® 0 Censo Escolar é um levantamento de dados estatisticos educacionais de dmbito nacional realizado
todos os anos e coordenado pelo Inep. Ele é feito com a colaboragdo das secretarias estaduais e
municipais de educacdo e com a participacdo de todas as escolas publicas e privadas do pais. Trata-se do
principal instrumento de coleta de informacGes da educacdo bdasica, que abrange as suas diferentes
etapas e modalidades: ensino regular (educac¢do Infantil e ensinos fundamental e médio), educagéo
especial, educagdo de jovens e adultos (EJA) e educagdo profissional (cursos técnicos e cursos de
formacgdo inicial continuada ou qualificagdo profissional). O Censo Escolar coleta dados sobre
estabelecimentos de ensino, turmas, alunos, profissionais escolares em sala de aula, movimento e
rendimento escolar. Essas informac¢des sdo utilizadas para tracar um panorama nacional da educacdo
basica e servem de referéncia para a formulagdo de politicas publicas e execu¢do de programas na area
da educagéo, incluindo os de transferéncia de recursos publicos como alimentacdo e transporte escolar,
distribuicdo de livros, implantacdo de bibliotecas, instalacdo de energia elétrica, Dinheiro Direto na
Escola e Fundo de Manutencdo e Desenvolvimento da Educagdo Basica e de Valorizagdo dos
Profissionais da Educagdo (Fundeb). Além disso, os resultados obtidos no Censo Escolar sobre o
rendimento (aprovagao e reprovagdo) e movimento (abandono, transferéncia, falecimento) escolar dos
alunos do ensino fundamental e médio, juntamente com outras avaliagGes do Inep (Saeb e Prova Brasil),
s3o utilizados para o calculo do indice de Desenvolvimento da Educagdo Basica (IDEB), indicador que
serve de referéncia para as metas do Plano Nacional da Educacgdo (PNE), do Ministério da Educacdo
(http://portal.inep.gov.br/basica-censo).



Tabela 1: Transcrigdes de série em 1982 — Modelo PROFLUXO

Transcrigbes de séric em 1982
Modelo PROFLUXO
Série Repeténcia | Promogiol Evasio
1 0,524 0,453 0,023
2 0,342 0,616 0,042
3 0,265 0,665 0,070
4 0,215 0,601 0,184
5 0,318 0,597 0,085
6 0,192 0,720 0,088
7 0,165 0,729 0,107
8 0,195 0,603 0,202

Fonte: Philip B. Fletcher ¢ 5. Costa Ribeiro, PROFLUXO: Ums

Rualidad: Bducaciomsl ds Brasil aplicative para microcomputador
(Brasilia, 1988), Tabela 1.5.2.

Tabela 2: Transcri¢coes de Série em 2014 — Dados Censo Escolar

Série Reprovacéo Evaséo Aprovacéo
1°ano 0,015 0,01 0,975
2°ano 0,029 0,008 0,963
3%ano 0,111 0,011 0,878
4° ano 0,076 0,012 0,912
5% ano 0,070 0,013 0,917
6° ano 0,146 0,038 0,816
7°ano 0,124 0,034 0,842
8°ano 0,103 0,033 0,864
9%ano 0,089 0,036 0,875

Fonte: MEC/Inep/Deed/CSI, 2014.
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Os dados expostos nas tabelas acima demonstram uma transformacao
substancial do fendmeno da repeténcia ao longo das décadas. Com clareza, é possivel
observar um quadro distinto dos resultados da década de 80 se comparados com as
mais recentes taxas de reprovagao no pais. Na tentativa de ilustrar a dimensao dessas
transformacdes, podemos notar que no ano de 1982, o momento ou periodo escolar
com maior propor¢ao de repetentes era a primeira série do Ensino Fundamental,
naquele ano cerca de 52% dos alunos acabavam repetindo e, consequentemente, nao
progredindo na trajetdria escolar. Comparando esses resultados com dados da Tabela
2, referentes ao ano de 2014, podemos observar que nesse segundo momento o 62
ano aparece proporcionalmente como o periodo com maior indice de reprovacao,
chegando a uma taxa de 14% dos seus alunos reprovados em todo o Brasil, mesmo
sendo bastante nitida a transformacdo que ocorreu ao longo das ultimas décadas,
ainda é importante ressaltar a nao correspondéncia plena entre os dados acima
expostos, pois estamos falando de fontes e algoritmos de calculo que foram
construidos de formas diferentes, com metodologias e pressupostos distintos. Mesmo
assim, podemos dizer que nos ultimos trinta anos é possivel observar uma diminuicao
significativa na proporcdao de repeténcia ao longo das transicbes escolares, esses
resultados sdo consequéncias de inimeros fatores e mudangas que o pais viveu nessas
Ultimas trés décadas. Estamos falando de alteragdes com dinamicas distintas, ou seja,
mudancas politicas, econémicas, demograficas, educacionais, culturais, talvez fatores
ainda ndo explicaveis que, certamente, foram importantes para atingirmos esses

melhores resultados nas ultimas décadas.

Sem duvida, nem todo esse avanco pode ser explicado por politicas
educacionais. A ressalva é importante, pois esses dados ndo sdo capazes de responder
quais foram as causas que levaram as transformacdes, sendo apenas retratos
descritivos de duas realidades temporais. No entanto, podemos entender, supor e
presumir que as politicas anteriormente citadas, direcionadas a correcdo do fluxo
escolar, que foram adotadas a partir do final dos anos 90 e na primeira década do
século XXI, tiveram um papel respeitavel para melhoria substancial das taxas de

rendimentos nas ultimas décadas.
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1.2 — Outros caminhos

Os avancos detectados, no entanto, ndo podem ser relacionados, diretamente,
com um avango da qualidade educacional no Brasil. Ndo podemos acreditar, de forma
ingénua, que a reducdao na reprova¢dao seja resultado Unico de uma melhora
substancial no aprendizado dos alunos do Ensino Fundamental. Ha alguns anos
sabemos que os resultados educacionais brasileiros parecem ser bastante
insatisfatérios. Em testes internacionais, como o PISA, por exemplo, o Brasil ocupa
posicdes ainda bastante distantes de um nivel minimo de oferta razoavel de educacao
de qualidade aos seus cidaddos. Nesse quadro, nasce um novo debate sobre a
massificacdo dessas politicas de correcdo de fluxo e reascende a suposicio de que
essas medidas funcionam ndo como combustivel para um avang¢o em aprendizagem,
mas apenas como um instrumento de nao retengdo. Essas novas criticas, acompanham
parte do debate sobre repeténcia anteriormente apresentado, em que a ideia da ndo
reprovacdo, como uma espécie de nivelamento por baixo, volta a ganhar forca
enquanto argumento maior desse novo momento educacional. Nos ultimos anos ja
estao sendo observadas opgdes distintas sobre o funcionamento do fluxo escolar por
parte de secretarias e redes ao longo de todo o pais. No Rio, em 2009, acaba-se com a
instituicdo da promoc¢dao automatica dos alunos; no caso de Sdo Paulo, em 2014,
alteram-se as politicas de ciclo, em ambos os casos gerando, instantaneamente, um

aumento substancial das taxas de repeténcias anuais.
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Grafico 1 — Taxa de Rendimento (%) — Anos Finais do Ensino Fundamental

Taxa de Rendimento (%) - Anos Finas do Ensino
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Fonte: MEC/Inep/Deed/CSI 2007 — 2014.

O grafico acima ilustra o que havia sido relatado no pardgrafo anterior,
apresentando os dados que demonstram uma piora nas taxas de aprovagao do
universo de alunos, principalmente nos momentos que foram tomadas decisdes
relativas a mudancgas nas politicas de Correcao de Fluxo. Nos cendrios do Rio de
Janeiro e S3o Paulo, a transformacdo das regras (2009 e 2014) produziu nos anos
posteriores uma piora imediata dos indicadores, diminuindo em 10%
(aproximadamente) a quantidade de alunos que foram promovidos para a préxima
série.

Em relacdo aos projetos de aceleracdo, as criticas parecem ser as mesmas,
entende-se que funcionam apenas como um repositério de alunos, onde o processo de
aprendizagem é relegado a um segundo plano. A ideia dessa argumentacao caminha
no sentido de tentar expor a possibilidade dessas politicas ndo atenderem aos alunos

ali matriculados, mas funcionarem como formas de expurgar dos trajetos regulares os

considerados “piores” alunos.
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Essas criticas somam-se a um cendrio marcado pela falta de avaliacGes e
resultados pl]blicos9 capazes de alimentar argumentos sobre a importancia e
necessidade das referidas politicas. Esse vazio de conhecimento sobre o tema tendeu a
aumentar e promover a constante incerteza em relagao aos ganhos de qualidade que

esses programas podem gerar.

Nesse quadro, o trabalho atual se posiciona numa tentativa de gerar
informagdes consistentes sobre o tema, mais precisamente observando as
experiéncias dessas politicas adotadas no municipio do Rio de Janeiro, ao longo dos
ultimos anos. A ideia, nesse sentido, é tentar refletir sobre as classes de acelera¢do de
aprendizagem por meio da observacdo de fatores associados ao encaminhamento de
alunos para essas turmas, com o cuidado de tentar identificar se essas politicas
funcionam como caminhos paralelos de ensino, formando o que ficou conhecido na
literatura internacional como espécies de Trackings Informais. As consequéncias
desses cendrios podem ser observadas em inumeras publicacbes nacionais e
internacionais, no entanto o trabalho atual ndo ird se comprometer em encontrar os
impactos que essas politicas geram ao futuro desempenho dos seus alunos, esse limite
foi imposto pelos problemas referentes a inexisténcia de medidas razoaveis para

responder tal questao.

° O trabalho atual realizou uma ampla investiga¢do das publicages referentes as politicas de corregao
de fluxo, através de instrumentos digitais: Banco de Teses e Dissertacdes — CAPES, SciELO, Google, etc.
No entanto, sdo bastante raros os trabalhos preocupados em gerar resultados sobre o efeito, em
desempenho e trajetdria escolar, dessas politicas.



24

Cap. 2: O que sabemos sobre esses modelos de programas?

2.1 - Os Efeitos da Reprovacgao: analisando a necessidade das politicas.

Em prol de uma melhor ambientagdao do leitor ao tema e tentando,
simultaneamente, justificar parte do papel dessas politicas no contexto brasileiro, vale
realizar uma breve revisdo sobre os efeitos da repeténcia no Brasil e no Mundo,
apresentando, através de trabalhos empiricos no campo educacional, quais seriam os

efeitos da repeténcia para os alunos e para o sistema como um todo.

A ideia de falar sobre os efeitos da reprovacdo é tentar demonstrar um quadro
hipotético de um universo sem a existéncia desses programas. Ou seja, é tentar refletir
se realmente os programas voltados para correcao de fluxo devem ou ndo existir,
observando, sobretudo, se a manutencdo da reprovacdo é ou ndo é um problema

realmente importante a ser enfrentado pelos agentes publicos da area educacional.

A maioria de uma consideravel literatura sobre os efeitos da repeténcia aponta
resultados negativos sobre o impacto da pratica nos desempenhos individuais dos
alunos quando comparados com grupos de individuos com caracteristicas

semelhantes.

Contudo, estudar ou pesquisar o impacto educacional da retencdo ainda parece
ser um desafio complexo a Sociologia da Educac¢ado, o problema recorrente encontrado
pelos pesquisadores remete ao fato da natureza da reprovacado ser bastante inimiga do
desenho experimental cldssico, entendido aqui como uma espécie de “padrdo-ouro”
para investigacdes de carater causal e muito recorrentes em boas analises sobre
impactos (Kerlinger, 1979; Cano, 2006). No entanto, analisar a reprovacdo através da
comparacao de grupos escolhidos aleatoriamente, um dos pilares da experimentacao,
parece afetar a prdpria dindmica da reprovacao, pois no momento que o pesquisador
acaba decidindo por sortear alunos que irdo repetir e aqueles que irdo avancar de ano,
a organicidade da reprovacdo acaba sendo transformada, ou seja, a reprovacdo se
fundamenta através da sua prépria caracteristica de instrumento “selecionador”.

Talvez, ao destruir isso, estaremos falando de outro fendbmeno, ndo mais sobre
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repeténcia, sem contar a interdicdo ética que envolveria realizar um experimento de

tal natureza.

Nesse quadro complexo, a saida encontrada aos pesquisadores foi se fixar em
dois caminhos importantes, por um lado testar o efeito da repeténcia através de
estudos comparativos, analisando os resultados de sistemas educacionais que optaram
ou ndo pela instituicdo da retencdo e, por outro lado, estudos que buscaram com
desenhos de pesquisas inovadoras repensarem meios possiveis de construir

investigacOes sobre retengao o mais proximo possivel dos modelos experimentais.

A maioria das pesquisas de comparagao de sistemas foi bastante importante
para se refletir e questionar sobre um possivel impacto moralizador da repeténcia. Em
muitos debates sobre o tema, no nivel do sistema como um todo, existe o pressuposto
ou hipdtese da possibilidade da reprovacdo funcionar como uma espécie de controle
social, garantidor de uma ordem comum, ao que Milner (1984) vai apontar a
necessidade do fracasso escolar enquanto caracteristica fundamental para a
consolidacdo da instituicdo escola. A ideia que edifica essa teoria se instrumentaliza na
suposicao de que talvez a existéncia do principio da reprovac¢dao funcione ndo ao
individuo que ird ser reprovado, mas sim ao sistema como um todo, talvez, num
primeiro momento como uma saida contra um “possivel nivelamento por baixo” e, em
ultima instancia, sendo um motor capaz de empurrar o resultado do restante dos

alunos para frente.

Em tese, essa forma de pensar parece ser bastante bem estruturada e possivel
no plano real. No entanto, alguns achados mais recentes comeg¢am a apresentar
resultados que refutam essa hipotese mais filoséfica. Crahay (2006) fazendo uma
comparacdao com dados do PISA demonstra que dentro da Unido Europeia as
sociedades e sistemas educacionais que optam pelo fim da reprovacdo, através da
promoc¢do automatica, atingem em meédia resultados nos exames melhores que os
paises que sustentam a pratica da reprovacdo. Ainda assim, um desenho comparativo
como esse ndo exclui alguns riscos como a possibilidade de espécie de “causalidade
circular”, ou seja, os paises que reprovam estariam reprovando exatamente porque

seus alunos aprendem menos. Nesse caso, a reprovacao nao poderia ser observada
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como a causa da desvantagem comparativa, em proficiéncia, com outros paises, mas

uma consequéncia dessa desvantagem.

Em outro conjunto de pesquisas, menos preocupadas com 0s pressupostos
filosoficos da reprovacgao, alguns pesquisadores foram atrds do impacto da reprovagao
nos alunos reprovados, buscando entender quais seriam os ganhos e perdas no nivel

de aprendizagem, ao viver uma situacao de reprovacdo em sua trajetdria escolar.

Alguns estudiosos questionaram a impossibilidade da realizagdo de pesquisas
experimentais sobre os efeitos da reprovacao por supor as ameacas de artificialidade
ao processo. No entanto, alguns pesquisadores se arriscaram e foram em busca de
estudos experimentais classicos com randomizagdo dos casos, sorteando alunos
promovidos e retidos. Klene e Branson (1929, apud CRAHAY,2006), analisando 141
alunos de 22 a 62 séries, chegaram a resultados positivos em prol dos alunos
promovidos, no entanto as diferencas foram pouco significativas. Farley (1936, apud
CRAHAY, 2006) aleatorizando 400 alunos de 22 a 52 séries, também observaram
diferencas pouco significativa entre os grupos dos promovidos e reprovados. Por fim,
Cook (1941), com uma amostra de 700 alunos, ndo foi capaz de encontrar diferencas
significativas entre os grupos. Ao que tudo indica, os resultados dessas pesquisas
apontam que ao realizar a aleatorizagdao para o experimento, o efeito reprovagao
parece ser artificializado, gerando poucas diferencas entre os grupos. Além disso, por
serem expostos a conteudos distintos é presumivel que parte da diferenca encontrada
entre os agrupamentos seja reflexo dos alunos promovidos terem sido apresentados a

um maior nimero de aprendizados inéditos.

Outros autores, dessa vez mais preocupados em manter a natureza do
fenbmeno da reprovacdo, tentaram encontrar outras formas de observar os seus
impactos. Seibel (1984), utilizando dados de uma amostra de 1100 alunos na Franga,
comparou alunos reprovados com alunos com dificuldades de aprendizagem
parecidas, mas que ndo acabaram reprovados. Entendido como uma forma de
pesquisa quase-experimental, pela auséncia de aleatorizacdo, o autor conseguiu
chegar a resultados significativos, apontando para indicadores piores a longo prazo dos
grupos de reprovados em comparagdo aos alunos de baixo desempenho promovidos.

Essas medidas foram retiradas de testes padronizados de francés e matematica.
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No caso de Grisay (1993), o autor utilizou dados longitudinais de 5137 alunos
franceses em um intervalo de tempo de dois anos e comparou o resultado em testes
padronizados de alunos que repetiram nesse periodo com alunos aprovados através
de analises de regressdo. Os resultados apontam que comparando alunos com mesmo
resultado no pré-teste, o grupo que sofreu alguma reprovacao acaba chegando a
resultados negativos quando avaliados no pds-teste, implicando, de forma mais geral,

para um efeito danoso da experiéncia de reprovagao.

As conclusbes para esse tipo de desenho de pesquisa devem ser vistas com
muito cuidado, pois ao realizar o pds-teste simultaneamente aos dois grupos, existe a
possibilidade de os resultados encontrados refletirem apenas a exposicdo a contetdos
e curriculos distintos e ndo necessariamente o efeito da reprovacdo em si é o que
diferencia os agrupamentos. Assim, alunos promovidos teriam mais chances de
conseguir melhores resultados, por terem sido apresentados a conteudos inéditos.

Essa é a mesma critica encontrada para o estudo de Seibel (1984) apresentado acima.

Holmes e Mattews (1984, 1990), utilizando técnicas de meta-andlise,
identificaram 44 estudos que cumpriam os requisitos de robustez metodoldgica sobre
os impactos de reprovacdo. Analisando esses resultados, os autores chegaram a
resultados significativamente negativos em relacdo ao impacto da reprovacdo. O mais
interessante sobre esse estudo foi a preocupac¢do dos autores em analisar a diferenca
entre investigagdes que comparavam alunos com a mesma idade e pesquisas que
comparavam alunos com mesmo grau escolar. Ou seja, uma das dificuldades dos
estudos de repeténcia é analisar medidas de pds-teste, ja que ao compararmos alunos
de mesma idade, estamos comparando alunos que se encontram em graus escolares
distintos. Assim, parece mais que normal, que os resultados de aprendizagem serdo
diferentes, pois aos alunos reprovados foi negado o direito de aprender um
ensinamento novo, enquanto alunos promovidos acabam experimentando novos
aprendizados. Apenas essa diferenca tende a gerar um resultado distinto entre grupos

no pods-teste.

Com esse problema, outros trabalhos foram em busca de resultados
comparativos entre alunos quando completavam um determinado grau escolar, com

isso os individuos teriam idades diferentes, mas experiéncias de aprendizagem mais
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comparaveis. Os resultados finais desses estudos apontam que, ao utilizar o grau de
escolaridade como marcador do pds-teste, os efeitos negativos anteriormente
encontrados acabam desaparecendo, ou seja, o grupo de alunos de baixo desempenho
aprovado e o reprovado chega ao fim de uma determinada série com resultados muito
similares, ao que tudo indica a reprovacdo parece ser insignificante. Sendo assim, a
ideia central é que sem a reprovagdo os alunos reprovados chegariam ao mesmo
resultado encontrado, ou seja, segundo a opinido dos autores, a reprovacdo poderia
ser entendida como um sacrificio que nao traz nenhum resultado empirico robusto,

sendo dessa forma desnecessaria.

No entanto, parece existir um risco nessa conclusdao que supde a insignificancia
dos efeitos da reprovacao, ja que podemos refletir que a semelhanga encontrada nos
resultados dos dois grupos pode ser consequéncia direta dos efeitos positivos da
reprovacdao. Ou seja, talvez apenas observamos que os grupos atingem resultados
parecidos, pois ao reprovarem, os alunos em dificuldade conseguem aprender o que
ndo haviam aprendido e chegam ao mesmo nivel dos promovidos. Esse tipo de
argumentacdo aponta para os efeitos benéficos de uma suposta reprova¢do, como

uma forma do estudante aprender conteldos que ficaram pendentes.

As pesquisas sobre os efeitos da reprovacao no Brasil parecem caminhar com
os mesmos resultados dos seus pares internacionais. Ferrdo, Beltrdo e Santos (2003)
analisando politicas de nao repeténcia nos estados de Minas Gerais e S3ao Paulo,
através de modelos hierarquicos com dados do Saeb e Censo Escolar, demonstraram
gue a defasagem idade-série é um fator que tende a gerar diminuicdo em resultados
de aprendizagem, sendo as politicas de nao retencdao importantes para ganhos em
desempenho. Esse tipo de explicacdo parece enfrentar uma ameaca causal, ja que ndo
sabemos e conseguimos identificar se seria a defasagem idade-série a causa ou a
consequéncia do mau aprendizado, ao ser consequéncia politicas de ndo retencdo
teriam baixo efeito na melhoria do desempenho desses alunos. Mesmo com seus
limites, a conclusao do estudo sugere que o desempenho escolar de um aluno em risco
tende a ser melhor se ele for promovido do que se ele ficar retido, consequentemente,
os autores diagnosticam a ineficiéncia da pratica de reprovacdo na melhoria dos

resultados educacionais.
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Em outro estudo, Riani, Silva e Soares (2012), observando dados do Programa
de Avaliagdo da Alfabetizacdo — Proalfa de Minas Gerais, compararam alunos que
repetiram o terceiro ano com alunos promovidos ao quarto ano do ensino
fundamental. Em ambos, os ganhos em aprendizagem s3o observados com a
passagem de um ano, porém, os resultados apontam para um leve efeito negativo nos
niveis de proficiéncia dos alunos que acabaram sendo reprovados no ano anterior ao

serem comparados com os ganhos observados no grupo de promovidos.

Por fim, em dissertacao de mestrado publicada por Luz (2008), um dos poucos
trabalhos com desenho longitudinal que abordam a quest3ao da reprova¢ao no Brasil,
foi medido o impacto da repeténcia escolar através de dados de uma coorte
matriculada no ensino fundamental entre os anos de 1999 até 2003. Os dados foram
coletados pelo INEP em escolas publicas das regides metropolitanas das capitais dos

Estados de Pard, Ronddnia, Sergipe, Pernambuco e Mato Grosso do Sul.

A pesquisa de Luz (2008) comparou o grupo de promovidos e retidos através de
pareamento de individuos por varidveis chaves de nivel individual e comunitdrio. Os
resultados apontam para um nivel de proficiéncia pior dos alunos reprovados se
comparados com o grupo de promovidos com condi¢Ges equivalentes. Além disso, o
grupo de reprovados acaba possuindo desempenho equivalente aos estudantes novos
gue ingressaram na sua série. Esse tipo de metodologia enfrenta criticas referentes a
construcdo dos grupos de controle, ja que existe a possibilidade de existirem varidveis
omitidas no momento do pareamento que possam explicar a real distincdo entre os
grupos, essa ameaca deve ser enfrentada com o processo de aleatorizacdo dos casos.
Numa breve reflexdao sobre o desenho dessa pesquisa, podemos acreditar que os
professores possuem mais informagdes sobre o aluno no momento em que opta por
reprovar ou aprovar um aluno se compararmos com as varidaveis utilizadas no
pareamento, essa diferenca omitida pode explicar o intervalo encontrado entre o

desempenho de alunos reprovados e aprovados.

Em suma, unindo resultados internacionais e brasileiros, os achados da
Sociologia da Educacdo apontam impactos negativos sobre aprendizagem de uma
experiéncia de reprovacdo na trajetéria escolar dos estudantes. Existem poucas

evidéncias e teorias que apresentam os pontos positivos da adogao de um sistema de



30

reprovacdo. Nessa unanimidade de achados negativos, é preciso lembrar a
inconsisténcia da maioria desses resultados, precisamente pela complexidade do
fenbmeno e as consequentes dificuldades em se chegar a um bom desenho de
pesquisa que resolva problemas referentes a validade interna e externa desses
estudos. A reprovacdo ainda parece ser um desafio ao campo cientifico educacional e

com isso ainda abre espago para um panorama geral de incerteza sobre o tema.

No entanto, mesmo com essa suposta incerteza sobre os reais efeitos da
reprovacdo, o panorama atual, através do conjunto de publicacdes sobre o tema da
reprovagao, aponta que tentativas de intervencdes que busquem diminuir o nimero
de situacdes de alunos reprovados, aparentemente, sdo importantes para o
desenvolvimento do sistema educacional em questdo. Nessa conjuntura, as politicas
de correcdo de fluxo que sdo adotadas no municipio do Rio de Janeiro parecem ter seu
sentido ja que, supostamente, podem funcionar como amenizadores dos males da

reprovacio™®.
2.2 - Segregacgoes Escolar e Intraescolar.

Os achados referentes ao impacto da reprovacdo nos levam a aceitar a
necessidade de politicas focalizadas concentradas em melhorar os indicadores
encontrados, considerando politicas focalizadas como aquelas ac¢Ges que buscam
solucionar ou prevenir problemas que afetam grupos, segmentos ou setores

especificos da populacdo com algum tipo de situacdo de desvantagem.

No entanto, ndo podemos excluir, como hipdtese, que a concepc¢do formal
dessas politicas pode ndo existir dentro do espaco escolar e talvez refletir sobre a
possibilidade de programas mal planejados aumentarem ou intensificarem os

problemas preexistentes.

Nesse sentido, através de um olhar mais cético, essas turmas podem funcionar,

na maioria das situacdes, como uma espécie de repositorio de alunos em

% Essa é uma afirmag¢do com visdo otimista sobre essas politicas. Com uma outra abordagem, a correcéo
de fluxo pode mascarar e preservar a reprovagdo, pois deixa suas causas intactas. Reprovar e/ou
mandar para correcao pode evitar que se encare de frente o problema da incapacidade de ensinar para
um grupo expressivo de alunos.



31

desvantagem, um instrumento de poder da autoridade escolar capaz de separar os
“maus alunos”, com o sentido, na visdao dos agentes de dentro da escola, de permitir o
melhor funcionamento das classes regulares. Um cendrio como esse acima descrito
tende a aumentar as desigualdades de oportunidades entre estudantes de uma
mesma rede escolar, gerando provavelmente desequilibrios que impactam os

“futuros” dos individuos em questao.

Essa visdo, que parece ser pessimista em relacdo ao funcionamento e
organicidade das escolas cariocas, é produto de uma consolidacdo investigativa que
questiona a suposta equidade e igualdade garantida pelas escolas publicas no
municipio. Algumas pesquisas educacionais ja demonstraram que existe um carater
seletivo que guia parte das atitudes e decisGes tomadas pelas escolas da rede
municipal do Rio de Janeiro (Bartholo e Costa, 2013; Bruel e Bartholo, 2012; Brito e
Costa, 2010; Costa e Koslinski 2008a, 2008b, 2009a, 2009b, 2009c, 2011a, 2011b,
2012; Costa, Koslinski e Ribeiro, 2010; Costa, Prado e Rosistolato, 2013).

A escola, identificada como um dos pilares da suposicdo de um processo
civilizacional de avan¢o na igualdade de oportunidades dos individuos (Escola
Republicana), parece se contrapor a um grupo de estudos, de dentro do préprio
campo, que aponta a existéncia de mecanismos internos das instituicdes capazes de
aumentar e intensificar os processos segregacionistas existentes no lado de fora da
escola. Afinal, o agrupamento de estudantes em condi¢des sdcio-culturais-econdmicas
semelhantes, em escolas que espelhem essa clivagem, pode ter severas implicacbes
em termos de equidade, qualidade, sociabilidade e sob as nogbes de justica social

(Gorard and Smith, 2010; Gorard, See and Davis, 2011)

Em pesquisas realizadas sobre a rede municipal, construiram-se resultados
avancados que demonstram que no municipio do Rio de Janeiro existem mecanismos
perversos de construcdo de desigualdades no interior do sistema. Alguns
pesquisadores classificaram a existéncia de um suposto “quase mercado escolar
oculto” na distribuicdo da demanda ou alunos por diferentes tipos de escolas (Costa e
Koslinski, 2012). Em outras palavras, o que esses pesquisadores estavam chamando
atencdo era o fato das escolas, através de seus agentes, buscarem de forma

intencional selecionar e escolher seus alunos construindo uma dinamica complexa, na
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gual escolas de maior prestigio acabavam recebendo os melhores alunos em potencial,
enquanto as escolas de baixo prestigio recebiam os alunos menos “procurados”. Tal
fenbmeno é capaz de resultar em processos desiguais de distribuicio da oferta
educacional, o que, futuramente, tende a impactar a trajetéria e o desempenho desses

estudantes.

Em linhas gerais, essas descobertas buscam demostrar que parece existir um
processo constante de seletividade por parte das escolas na escolha dos seus
estudantes gerando, ao fim do ciclo, um aumento das desigualdades de
oportunidades. Estamos falando da possibilidade de potencializar as desigualdades
anteriores ao processo escolar, ou seja, aquilo que é desigual no mundo social é
aprofundado pela instituicdo escolar. Nesse modelo, a suposicao e os achados
demonstram que existem processos segregacionistas que envolvem a selecdo desses
estudantes, alunos socialmente em desvantagem costumam ser aqueles mais
prejudicados por esse tipo de sistema. A natureza dessa segregacao funciona, de certa

forma, na relacdo entre as escolas e ndo no interior do espaco escolar.

No entanto, mais recentemente, alguns estudos apontam para mecanismos e
praticas segregacionistas dentro do espaco escolar. Bartholo e Costa (2013),
estudando a politica de turnos do municipio do Rio de Janeiro, por meio da utilizacdo
de indices sobre segregacao, atingiram resultados que indicam que os turnos escolares
aumentam os niveis gerais de segregacdo entre escolas, mesmo controlando pelos

diferentes segmentos escolares.

Seguindo parte do que ja foi construido nessa area, pesquisas que se focam na
guestdo da segregacdo buscam identificar o quanto determinada caracteristica (cor,
renda, escolaridade dos pais, local de moradia, distorcdo idade-série, etc.) esta
espalhada dentro do universo. A escolha das varidveis mais importantes estd

relacionada com os problemas e desafios de cada cenario ou conjuntura.

Nos EUA, por exemplo, a questdo racial adquire destaque nas investigacoes
dessa area (Clotfelter, Ladd e Vigdor, 2008; Sikink e Emerson, 2008; Hill e Lake, 2010).
Ja entre pesquisadores europeus a questdo da segregacdo adquire feicdes mais

vinculadas a questdo da lingua materna e a pobreza (Gramberg, 1998; Gorard; Taylor;
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Fitz, 2003), ainda que a tematica religiosa também esteja presente (James, 2010;

Walford, 2003).

No Brasil, os poucos trabalhos ja publicados costumam recorrer a estudos de
pequena escala e sdo bem recentes, ainda que o estudo de Consorte (1959) ja
apontasse o problema da segregacdo relacionado a informacgdes relativas ao local de
residéncia dos individuos. E possivel que nosso quadro de pouco destaque académico
para a questdo da segregacao na esfera das redes publicas de ensino seja decorrente

do fato que a maior clivagem ocorra entre as escolas publicas e privadas.

No atual projeto, o objetivo é observar o quanto a escolha de determinados
estudantes para essas classes estd interligada a caracteristicas de background e
varidveis inerentes ao individuo, fazendo comparacbes com a participacdo do
desempenho na tomada dessas decises, mas também dando primazia a um olhar
mais meticuloso em relacdo a medidas de atraso escolar. Afinal, parte ja realizada de
estudos (Bartholo e Costa, 2013a; Bartholo, 2014) revela que os maiores indices de
segregacao observados na rede do Rio de Janeiro sdo afeitos exatamente ao atraso
escolar, que suplanta aspectos classicos de segregacao de atributos no Brasil, como

cor, escolaridade materna ou pobreza.

Considerando todo esse debate, o estudo aqui apresentado tentara observar
fatores que estejam associados ao encaminhamento de alunos da rede municipal do
Rio de Janeiro para os projetos de correcdo de fluxo. A hipdtese é que os alunos que
normalmente sdo transferidos para essas classes, ja possuem determinadas
caracteristicas socioeconémicas de desvantagem, que sdao potencializadas no espaco
escolar. Em outras palavras, é tentar observar se existem varidveis extra desempenho
escolar que sdo capazes de explicar a passagem desses alunos as “Classes de

Aceleracao”.

Nessa linha, ao observar quais sdo as caracteristicas dos alunos encaminhados
para essas turmas, podemos estar refletindo sobre possiveis processos que impactam
diretamente na distribuicdo equanime de oportunidades pelo sistema e também sobre
a homogeneidade ou heterogeneidade na composicdo das turmas. No entanto, o

desenho de pesquisa aqui adotado ndo permite gerar dados capazes de responder as
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guestoes acima citadas. Com isso, é importante ponderar sobre os limites existentes
nos resultados encontrados em estudos dessa natureza. Mesmo utilizando o
fenbmeno da segregacdo como um plano de fundo para justificar a pesquisa, ndo é
possivel, nesse momento, argumentar sobre a possibilidade ou ndo das turmas de
aceleracdo interferirem nesse processo. Essa pergunta necessitaria de desenhos,

técnicas e dados distintos.

Por fim, devemos ressaltar que a pesquisa atual dialoga com os achados
classicos da Sociologia da Educacdo, que tratam a questdo da distribuicdo do alunado
na perspectiva da demanda, enfatizando estratégias familiares, ambientes sociais de
origem e processos socializadores. Mas, sobretudo, este trabalho analisa se a desigual
distribuicao dos alunos pode estar relacionada a mecanismos operados na perspectiva
da oferta, entendendo-se que esses sdo mais vulnerdveis a acdo de politicas publicas
por estarem inseridos dentro do espaco da escola. A ideia aqui é tentar refletir essas
politicas através dos processos da prépria escola que possibilitam maior interferéncia e

atuacdo dos gestores e idealizadores da politica.
2.3 - Ability Grouping

Em relacdo aos principios da equidade e igualdade de condi¢Ges ofertadas pelo
sistema educacional em questdo, os debates acima expostos demonstram um cenario
bastante preocupante em relagdo as politicas centrais desse estudo. No entanto,
podemos pressupor que as preocupagdes da politica em questdao estejam mais
relacionadas a melhorar o desempenho de alunos em situacdo de risco e nao
necessariamente construir um universo mais igual. Nessa perspectiva, podemos nos
debrucar sobre o que a teoria apresenta em relagdo ao impacto de politicas com essas
caracteristicas para o desempenho dos alunos “tratados”, discorreremos aqui sobre
um campo da pesquisa educacional relacionada ao agrupamento de alunos com

caracteristicas semelhantes, as pesquisas sobre Ability Grouping.

Em sincronia com os chamados estudos de School Improvement, preocupados
em achar varidveis ou fatores capazes de melhorar o aprendizado e a trajetdria escolar
dos alunos, o debate sobre Ability Grouping parece se encaixar perfeitamente com as

caracteristicas centrais dos programas de Correcdo de Fluxo adotados no Rio de
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Janeiro, e essa proximidade esta relacionada a seguinte pergunta: juntar alunos com
habilidades ou niveis semelhantes, como no caso das turmas de correcao de fluxo,
gera algum efeito em seus resultados educacionais? Conhecido por Abilty Grouping,
esse instrumento de enturmacgdo de alunos através de grupos por habilidades é um
tema importante nos debates sobre politicas educacionais em varios paises, em

especial, na Inglaterra.

No Brasil, a questdo ainda aparece como um aspecto de pouca importancia,
mesmo que, informalmente, seja uma pratica que se realiza cotidianamente nas
escolas brasileiras. Ndao é incomum encontrar uma serie de escolas publicas e
particulares no pais que organizam seus alunos por turmas com niveis de aprendizado
ou habilidade distintos. No ambito formal, as turmas de aceleracdo de aprendizagem
parecem ser uma das poucas politicas no Brasil que se edifica em enturmar alunos com

mesmo nivel de habilidade.

Como uma boa leitura sobre o tema, temos “Ability Grouping in Education”, das
autoras Judith Ireson e Susan Hallam (2001) que se propuseram a fazer uma breve
reconstrucdo histérica da formacdo desse tipo de organiza¢ao escolar. O inicio do
Abilty Grouping esta interligado com o objetivo de servir em busca da formagdo de
génios nas chamadas Specialists Schools, a ideia que guiava essas acdes se baseava no
entendimento que ao unir os melhores alunos em grupos exclusivos, seriamos capazes
de aumentar as possibilidades de desenvolvimento desses alunos, que supostamente

eram limitados pela companhia em sala de aula dos considerados piores alunos.

Como politica de massas, nos anos 30, se inicia no Reino Unido as escolas de
enturmacao por Streaming. O streaming, que pode ser considerado um tipo de divisao
por habilidades, se caracteriza pelo planejamento das turmas de uma série por niveis
de habilidades individuais. Essa forma de organizar as turmas tem uma abrangéncia
substancial no sistema educacional britdnico até os anos 60 quando existem
transformacdes na forma de conceber o pensamento escolar, € o avanco das
chamadas “ideologias compreensivas” que comecam a por em critica essas turmas
baseadas na habilidade dos estudantes. A faléncia desse modelo vai dar lugar ao que
chamamos de Mixed Ability Classes, o valor privilegiado nesse momento é a

construgao de espagos sociais plurais através de enturmagdes que visam garantir a
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mistura das formacgdes discentes. No Reino Unido, o periodo do dominio das turmas
misturadas vai até os anos 90, quando mudangas importantes acontecem no sistema
educacional como um todo. Sendo reflexo do Education Reform Act, ganha for¢a uma
nova forma de Ability Grouping, o Setting. Agora, ao invés de separar os grupos por

habilidades cognitivas gerais, os alunos sdo separados por habilidades em disciplinas.

A tradicdo de organizagdo por Ability Grouping é parte da realidade britanica.
Também é ali que se concentra a maioria das evidéncias construidas sobre o tema. O
maior argumento que fortaleceu as politicas de Ability Grouping é que isso aumentaria
a aprendizagem, mas alguns pesquisadores testaram essa afirmacdo. Barker Lunn
(1970), comparando escolas primdrias que se organizam por Streaming com escolas
que ndo o fazem, chegou a resultados que apontam nenhuma diferenca em
aprendizado entre essas escolas. Daniels (1961) chega a conclusdes que apontam que
0s ganhos para alunos de baixa habilidade s3ao piores em escolas que se utilizam de
Streaming. Douglas (1964) examinando o progresso de 5.000 alunos conclui que as
escolas de Streaming fazem bem aos melhores alunos e mau aos piores alunos e que a
divisdo desses alunos estava relacionada a composicdao de classes sociais. Em 1987,
Slavin realizou uma revisdo bibliografica sobre Ability Grouping, através de uma
abordagem meta-analitica, analisando os 14 trabalhos realizados na area, Slavin

aponta efeito zero (0) das politicas de enturmacdo por habilidades.

Na maioria dos estudos sobre praticas de Streaming, os achados parecem
apontar para um efeito prejudicial constante aos alunos com habilidades mais baixas
guando estdo inseridos em escolas de Ability Grouping, aumentando as diferencas ou
o0 gap entre os piores e os melhores alunos (Kerckhoff, 1986). Ao que parece, as
escolas misturadas ou heterogéneas parecem ser mais benéficas aos alunos de baixo
desempenho. Esses resultados tém relacdo com o que Gregory (1984) e Lacey (1970)
apontam para uma diminuicdo de expectativas e atencdo dos professores sobre as

piores turmas, gerando piora nos seus resultados educacionais.

Ireson e Hallam (2001) estudando escolas que se utilizam de organizacdo
através de Setting, chegaram a resultados muito parecidos com os estudos sobre

Streaming. Ao que tudo indica dividir por habilidades em disciplinas continua sendo
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negativo aos alunos de baixa habilidade que costumam conseguir seus melhores

resultados em escolas de Mixed Ability Grouping.

Em estudos mais recentes, Hattie (2015) através de uma meta analise com
1200 pesquisas da area educacional, listou 195 fatores que estivessem associados ao
processo de aprendizagem e calculou através desses trabalhos os possiveis efeitos
globais de cada pratica. Os resultados apontam efeitos variados para cada tipo de
intervencdo, no caso das experiéncias de Ability Grouping, o efeito medido é rotulado
pelo autor como baixo, indicando pouca importancia dessas medidas em ganhos reais
de aprendizado para os alunos. Essa mesma meta-analise, obviamente com menos
estudos, havia sido desenvolvida em 2009 e 2011 por Hattie e os resultados sobre
Ability Grouping também se apresentaram como fatores de pouca importancia para
aprendizagem em ambas as investigagoes.

No Brasil, sao poucos os trabalhos que tentaram identificar efeitos no
desempenho por diferentes tipos de enturmacdo. Soares e Alves (2007) através de um
estudo longitudinal em sete escolas de Minas Gerais, entre o periodo de 2003 e 2004,
conseguiram chegar a resultados inéditos sobre o efeito das turmas nos processos de
aprendizagem, identificando que a maioria dos agrupamentos observados exprimiam
clivagens relacionadas a fatores como o nivel socioeconémico e também o nivel de
habilidade de seus alunos. O carater longitudinal permitiu observar que, ao longo do
tempo, essas clivagens iniciais tendem a aumentar a distancia do desempenho de
alunos em agrupamentos mais privilegiados, em relacdo aqueles em turmas com nivel
socioecondmico e de habilidade mais baixo. Além disso, esse mesmo estudo encontrou
através de uma parte qualitativa que a opgao por agrupamentos com alunos mais
homogéneos é uma tendéncia escolhida por parte da classe docente que demonstra
preferir trabalhar com essas turmas, pois parecem ser mais faceis para lidar com as

dificuldades individuais da aprendizagem.

Os debates sobre Ability Grouping podem parecer um importante acumulo de
conhecimento para o entendimento do funcionamento dessas classes de correcao de
fluxo. No entanto, no Brasil ndo podemos limitar esse debate, exclusivamente, a esses
projetos e programas que formalmente se caracterizam pelo agrupamento de alunos

com algum diferencial em comum. Necessitamos também refletir sobre os
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mecanismos de enturmacado informais que costumam seguir algum tipo de agrupacao
por habilidades ou caracteristicas. Ao que tudo indica, grande parte das escolas no pais
utilizam de mecanismos para dividir seus alunos por habilidades em turmas e turnos

diferentes.

Obtendo esse panorama, as possiveis explicacdes dos resultados no impacto
das politicas de correcdo de fluxo podem estar relacionadas com esses resultados
sobre composi¢dao de agrupamentos por habilidade. Os dados vém demonstrando que
ao criar enturmacao exclusiva de piores alunos, estamos piorando as capacidades de
aprendizagem desses individuos. Na légica de um programa focado para alunos com
essas caracteristicas talvez os resultados possam ser diferentes. Mas ao que parece,
podemos estar prejudicando aqueles que ja se encontram em desvantagem. A
tendéncia é que parte de uma possivel frustracdo hoje observada sobre essas politicas

seja resultado de organizacdes mal pensadas e pouco estudadas.

2.4 - Tracking

Os debates sobre os efeitos do Ability Grouping se confundem, em muitos
casos com as experiéncias de Trackings, mas é preciso fazer uma breve distingao dos
objetos. O Ability Grouping é o conjunto de processos realizados em pequena escala
para separar estudantes em agrupamentos com niveis de habilidade semelhantes. Em
muitos casos aparece como divisdes homogéneas entre turmas de uma mesma série,
os piores alunos, em muitos casos, continuam com o mesmo curriculo e mesmos

professores que os melhores alunos.

No caso das politicas de Traking, estamos falando costumeiramente de
processos em grande escala que tendem a ocupar integralmente uma rede de ensino,
atuando no sentido de agrupar os alunos em diferentes “modalidades de ensino”. Em
muitas experiéncias, observamos a formacdo de “tipos” de escolas diferentes, algumas
mais direcionadas ao ensino académico, voltado para o mundo dos estudos, e outras
vocacionais, voltadas para o mundo do trabalho (Costa e Kolinski, 2008). Assim,

estamos falando de curriculos, professores e objetivos distintos entre escolas.

A selecdo para cada “tipo” de escola pode ser realizada de inumeras formas,

mas normalmente é realizada através de testes de proficiéncia que indicam que nivel o
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aluno se encontra. Nas descricGes sobre as experiéncias dessas politicas sdo incomuns
casos em que os alunos migrem para outro “tipo” de escola até o fim dos seus estudos.
Ou seja, a selecdo para determinada modalidade de ensino tende a impactar de forma

significativa toda a sua vida escolar futura.

As vantagens argumentadas do Tracking estdo relacionadas a alguns fatores ja
ditos na sessdo sobre Ability Grouping como: maior facilidade para os professores em
trabalhar com turmas homogéneas; menor risco a autoestima dos alunos, por estudar
junto de alunos com mesmo nivel de habilidade; saltos de aprendizagem para alunos
com altas habilidades; além disso, acredita-se ainda que pode funcionar para preparar

os alunos para seus mais provaveis cenarios no mundo do trabalho (Ansalone, 2003).

No entanto, algumas publicacdes questionam os riscos que essas politicas
podem gerar. Em estudos (Gamorran et al, 1995 Oakes e Guiton 1995 apud Costa e
Kolinski, 2008) sobre a experiéncia norte americana, os pesquisadores concluem que
essas praticas podem levar ao aumento da desigualdade de performance, desfavoravel

aos alunos que ja se encontravam anteriormente em desvantagem.

Além disso, a forma que os alunos sdo selecionados para cada tracking pode
acabar contribuindo para o aumento da desigualdade entre grupos sociais, uma vez
gue essas divisdes coincidem com caracteristicas socioeconomicas, de raca e de cor. E
ainda que os proprios testes de balizamento podem refletir desigualdades anteriores
ao processo escolar relacionadas, em muitos casos, a minorias com desvantagens
potenciais. Esse risco parece ser maior em situacdes que o tracking é adotado em
séries proximas ao inicio da jornada escolar, pois os impactos da escola ainda sao

muito recentes.

No Brasil, sdo poucas as pesquisas preocupadas a tratar do assunto, isso pode
estar relacionado a ndo popularizagdo dessas politicas no pais, causando baixa procura
sobre o tema. No entanto, Costa, Kolinski, Bruel e Bartholo (2014) refletindo sobre
movimentacdo dos estudantes entre as escolas do municipio do Rio de Janeiro,
argumentaram sobre a possibilidade da formacdo de um Tracking Informal relacionado
as transferéncias de alunos entre escolas de alto prestigio. A ideia é que as escolas

mais prestigiadas de diferentes etapas de ensino migrem seus alunos para outras
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escolas de prestigio na rede, indicando que estar em uma escola de prestigio no
comeco da sua trajetdria académica aumenta as chances do individuo de continuar em
escolas prestigiadas futuramente. O artigo incorpora a palavra informal, por ndo existir
nenhuma regra ou norma formal da prefeitura que legisle sobre a questao, indicando
gue as proprias escolas sdo os principais agentes do fenémeno. Na maioria dos casos
internacionais, as politicas de Tracking sao formais e representam regras, normas e leis

da rede de ensino em questado, funcionando como uma op¢ao do Estado.

O debate sobre tracking parece ser importante para refletir sobre o objeto de
estudo desse trabalho, principalmente por essas politicas de acelera¢ao funcionarem
como espécies de trackings ou caminhos que separam alunos com baixa habilidade ou
baixo desempenho e encaminham para outras formas de ensino. Na investigacdo
presente fica sendo necessario observar se as turmas de aceleracdo funcionam apenas
como periodos especificos da trajetdria escolar do aluno ou talvez como “caminhos
paralelos” que permitem a realizacdo de grande parte do Ensino Fundamental nesses
projetos. Nessa perspectiva, se comprovando a existéncia de um “caminho paralelo”
vale a reflexdo sobre quais seriam os impactos nas oportunidades dos alunos

encaminhados e na equidade do sistema como um todo.
2.5 - A experiéncia dos EUA

O inicio da massificacdo das chamadas turmas de aceleracao de aprendizagem
no Brasil estd relacionado a LDB no final dos anos 90, mas o inicio em nivel
internacional dessas inciativas remonta ao EUA da década de 80, sao as chamadas
Accelerated Schools que se iniciaram no Estado da Califérnia, idealizadas pelo

professor da Universidade de Stanford, Henry M. Levin.

O modelo tinha como objetivo recuperar alunos que se encontravam em risco
escolar decorrente de baixo desempenho no sistema regular ou que faziam parte de
grupos étnicos socialmente em desvantagem. A ideia era se contrapor a parte do que
se fazia anteriormente, quando se buscava desacelerar aprendizagem para alunos em
atraso. Levin e Soler (1992) falam da necessidade de acelerar em vez de desacelerar,
utilizando métodos de aceleracdo que antes eram utilizados apenas com os alunos

mais avancgados.
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A parte mais técnica de como funciona uma escola acelerada é pouco
trabalhada pelo autor, os pensamentos que ele exp&e sobre a implementagdo dessas
escolas sdo um pouco mais genéricos, relacionadas as transformacdes mais globais que
devem ser feitas pela instituicdo como um todo. Esse lado abstrato é observado pelo
préprio autor em “Accelerated Schools for At-Risk Students”, de 1988. A forca maior
que ele busca passar com as suas ideias é o entendimento de uma suposta
necessidade de processos pedagodgicos especiais e focalizados capazes de diminuir o
atraso dos alunos em risco, baseados em transformacgdes escolares que privilegiem a

passagem de conhecimento de forma acelerada a esses estudantes.

Alguns estudos realizados sobre o impacto das “escolas aceleradas” nos EUA
demonstraram efeitos positivos desses programas. Peterson (1989) (apud Levin &
Soler, 1992), indicando aleatoriamente alunos de baixo desempenho para trés grupos
diferentes: ensino regular, recuperacao e escolas aceleradas, chegou a conclusdo de
qgue os melhores resultados em algebra para alunos do 72 ano foram encontrados na

experiéncia das escolas aceleradas.

Knapp, Shields e Turnbull (1992) (apud Levin & Soler, 1992), em um estudo com
cerca de 140 salas de aula de 15 escolas, nas quais havia uma grande propor¢do de
criancas de familias de baixa-renda, conseguiram, apds um ano letivo, observar que os
métodos de aceleragdao foram mais efetivos para habilidades bdsicas que as

abordagens mais tradicionais de recuperagao.

Chiang e Gill (2010), utilizando técnicas de Matching com alunos da Ninth-
Grade no Estado da Filadélfia, entre os anos de 2002-2003 até 2005-2006, chegaram a
conclusdo que aqueles que frequentam Accelerated Schools se comparados a seus
semelhantes que ndo frequentam tém maiores chances de se graduar no ensino
basico. No entanto, resultados apontam que diferentes projetos de escolas aceleradas
atingiram resultados distintos, em algumas instituicdes o efeito encontrado possuia
sinal negativo, demonstrando a importancia das formas de implementacdo no sucesso

dessas propostas.

Numa abordagem diferenciada, pesquisadores contratados pela MDRC

(Manpower Demonstration Research Corporation/EUA) realizaram a reforma em oito
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escolas elementares em algumas regiGes do pais, transformando as escolas de ensino
regular em escolas aceleradas. Essas escolas foram escolhidas principalmente por
possuirem um elevado numero de alunos considerados em risco. Nessa literatura, os
alunos identificados como em risco sdo em sua maioria provenientes de grupos étnicos
e raciais minoritarias e que enfrentam, no sistema educacional, dificuldades em
relacdo aos baixos niveis de aprendizagem. A suposi¢cdao do risco se materializa na
maior probabilidade desses estudantes em evadir e consequentemente alcangarem

menores taxas de escolaridade (Levin, 1988).

Os resultados principais encontrados apontam que nos dois primeiros anos de
transformacdo a escola mantém resultados iguais estatisticamente com os valores
previstos. No terceiro ano de reforma, as medidas de proficiéncia apontaram para um
declinio em comparacdo aos valores preditos, porém, no quarto e quinto ano depois
da implementacao das escolas aceleradas foi possivel observar um crescimento em
proficiéncia nos resultados dos alunos. As medidas de previsdo foram construidas com

os resultados de desempenho referentes ao periodo anterior a transformacdo das

escolas.

Os autores ressaltam que esses resultados ndo foram uniformes entres escolas
e alunos, sendo os alunos que se posicionavam na regido média das distribuicbes no
periodo do pré-teste aqueles que conseguiram os melhores resultados relativos no

pds-teste.

A tendéncia predominante é que as “Escolas Aceleradas” tenham efeitos
positivos para os sistemas educacionais americanos, sendo instituicdes importantes no
atendimento de alunos em risco e atraso escolar. No entanto, vale a pena entender
gue a estrutura instalada nos EUA diverge em muitos pontos das op¢des tomadas
pelos gestores brasileiros. As “Acelerated Scholls”, como originalmente concebidas e
postas em praticas, sdo instituicdes escolares focadas no atendimento de jovens em
risco de atraso escolar, escolas que apenas recebem esse tipo de alunos, e por isso,
sdo mais coesas em torno de projetos pedagodgicos focados no atendimento Unico

desse perfil de aluno.
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Essa ressalva parece ser importante ao se analisar a conjuntura brasileira. Aqui,
a opgao adotada foi inserir dentro das instituicdes comuns de ensino novos projetos e
programas centrados na aceleracdo de aprendizagem. Ou seja, ndo estamos falando de
escolas desenvolvidas unicamente com esse objetivo como observado para o caso
americano. Com isso, na visdao do trabalho atual, essa diferenca dificulta a capacidade
comparativa dessas experiéncias e qualquer tipo de tentativa de utilizacdo dos
resultados americanos para legitimar as nossas politicas pode ser perigosa e,

provavelmente, equivocada.
2.6 - Os resultados de Classes de Aceleragao no Brasil

No Brasil, no que se refere aos estudos sobre politicas de aceleracdo,
encontramos poucos trabalhos que se preocupam em analisar esses programas
através da questdo da aprendizagem e desempenho dos alunos. A maioria das
publicacdes esta relacionada com a forma como foi implementada, a analise das
percepcdes da classe docente e também alguns trabalhos debatendo os efeitos
politicos, filosoficos e sociais sobre a dinamica dessas medidas. Em relagdo a analise
de resultados referentes ao desempenho discente, foram encontradas apenas duas
publicacdes que se enquadravam nesse quesito. Os dois com temporalidades
parecidas, reflexo provavel de um periodo inicial e de bastante entusiasmo com essas

politicas.

Placo, André e Almeida (1999) analisando as classes de aceleracdo no Estado de
S3do Paulo chegaram a resultados positivos em relacdo aos programas. Num primeiro
momento, através de dados qualitativos, mediante estudo de casos, os pesquisadores
encontraram cendrios escolares distintos dessas turmas se comparadas com os
sistemas regulares, estruturas que parecem ser capazes de diminuir a exclusdo e os
riscos do fracasso ao sistema escolar. Os resultados apontam que turmas menores,
material didatico especifico, professores experientes e acdes capacitadoras
competentes permitem que professores e alunos se sintam mais realizados e

comprometidos.

No segundo plano do estudo foi avaliado o resultado em desempenho dos

alunos que participaram desses programas se comparados com estudantes dos
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sistemas regulares. Os pesquisadores coletaram dados através de provas em
portugués e matematica aplicada pelos mesmos aos alunos de 42 e 52 séries, os
resultados demonstram médias sempre melhores ao grupo de alunos chamados de
ndao egressos. No entanto, as médias, se analisadas também pelos seus desvios
padrdes respectivos, demonstram que essas diferencas encontradas ndo sdo
significativas para garantir que existam distincdes entre os resultados dos grupos.
Desta maneira, os pesquisadores avaliam que os achados apontam que no nivel do

desempenho, os resultados sdo similares entre os grupos em estudo.

No caso do artigo de Oliveira (2002), o objetivo foi fazer um balan¢o dos
resultados referentes ao impacto do projeto Acelera Brasil, um programa de
aceleracdo de aprendizagem coordenado e oferecido pelo Instituto Ayrton Senna. Os
dados utilizados no trabalho sdo referentes as avaliagcbes coletadas pela Fundacao
Carlos Chagas e resultados do SAEB que permitiram a andlise e argumentacao sobre

ganhos e comparagdes no rendimento dos alunos matriculados nessas turmas.

Na sua grande maioria, os resultados foram favordveis ao impacto desses
programas. Em primeiro lugar pela observacdao de diminuicdo das taxas de evasao
nessas classes e, conjuntamente, um aumento nas taxas de aprovagdo e aceleragao
pelas mados desse instrumento. Em segundo lugar, por um aumento nos resultados de
desempenho dos alunos que receberam o tratamento observado por avalia¢des de pré
e pos-teste produzidas com amostras de alunos inscritos nessas turmas e estudantes

de classes regulares.

Ao que se observa, esses estudos ndao buscaram tentar realizar algum tipo de
construcdo de grupos de controle potencialmente equivalentes. Com isso, os efeitos
positivos encontrados por esses artigos podem estar relacionados a uma ameaca nao
observada no desenho dessas pesquisas. Nao foi excluida a possibilidade de que os
resultados estejam relacionados com niveis de maturacdo diferentes, ja que estamos
falando de grupos de estudantes mais velhos com capacidades de aprendizagem

potencialmente superiores.

Na obra mais recente sobre o tema, temos Lima (2016) preocupada em aferir a

trajetoria escolar futura de alunos que em algum momento participaram das politicas
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implementadas no Rio de Janeiro. Os resultados encontrados sdo também descritivos
e esbarram no problema anteriormente citado da inexisténcia de grupos de
comparacdo equivalentes. Mas a conclusdo da autora é que os alunos dos projetos de
correcao de fluxo tém menos chances de irem mais longe ao seu caminho escolar que

alunos de turmas regulares.

O trabalho aqui apresentado é um dos primeiros a tentar utilizar de grupos de
controle para abordar o tema, mas ainda ndo sera possivel gerar informagdes sobre
desempenho. Essa limitacdo é decorrente da falta de medidas razodveis para testar
diferencas no aprendizado de alunos que passaram pela experiéncia de aceleragdo de

aprendizagem.

Essa tematica vai ser desenvolvida mais ao final da dissertagdao atual, no
entanto para consolidacdo e avango de pesquisas sobre essas politicas no Brasil, fica
sendo necessario o desenvolvimento de boas medidas capazes de descrever ganhos de
aprendizagem ao longo do tempo, permitindo metodologias mais robustas sobre

desempenho e avalia¢ao de intervengdes educacionais.
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Cap. 3: As Politicas implementadas no Rio de Janeiro: desenhos e escopo.

O municipio do Rio de Janeiro, por varios anos, tem apresentado algum tipo de
projeto de aceleracdo, essas politicas fazem parte do cotidiano regular de muitas
escolas da rede. Em arquivos oficiais do ano de 2001 ja se dizia sobre as antigas classes

de progressao:

“A Portaria E/DGED n? 14 de janeiro de 2001 normalizou
uma nova forma de enturmacao e criou as Classes de Progressao
para os alunos que ainda necessitavam construir os conceitos,
habilidades e valores relativos a apropriacdo da leitura e da
escrita. A expectativa das Classes de Progressao era reconduzir o
fluxo escolar dos alunos, dando-lhes a possibilidade de serem
incluidos na 32 série ou no Programa de Aceleracdo da
Aprendizagem Il. Foi mantido o Programa de Aceleragdo da
Aprendizagem Il para os alunos com 11 anos ou mais que
cursaram o Programa de Acelerag¢dao da Aprendizagem | e foram
reprovados.”

As mudancgas de nomenclatura foram diversas, ficando necessaria a realizagao
de um estudo mais minucioso para tentar entender as mudancgas que aconteceram
desde a criagdo do primeiro projeto de aceleracao de aprendizagem na cidade até o
cenario dos ultimos anos, em especial, pelo governo do Prefeito Eduardo Paes,
empossado em 2009, periodo basilar para esse estudo, que decidiu reformular
constantemente essas politicas. A cada ano, é possivel observar, ha alteracGes nas
regulamentacdes que decretam essas enturmagdes. Na mais recente edicdo
apresentada através do Diario Oficial, em outubro de 2014, o que temos sdo cinco

projetos diferentes:

“ATO DA SECRETARIA RESOLUCAO SME N.2 1318,
DE 28 DE OUTUBRO DE 2014.

I. Realfabetizacdo 1 — para alunos do 32 Ano ndo
alfabetizados, com defasagem idade/ano de escolaridade
igual ou superior a 2 anos e alunos do 42 e 52 Anos nao
alfabetizados;

Il. Aceleragdo 1 — para alunos oriundos do projeto
Realfabetizagdo 1 e alunos do 32 e 42 Anos, alfabetizados,
com defasagem idade/ano de escolaridade igual ou superior
a 2 anos;

lll. Realfabetizacdo 2 — para alunos do 62 Ano,
considerados ndo alfabetizados;
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IV. Aceleragdo 2 e 2A — para alunos do 62 Ano,
alfabetizados, com defasagem idade/ano de escolaridade
igual ou superior a 2 anos;

V. Aceleragdo 3 — para alunos do 72 e 82 Anos,
alfabetizados, com defasagem idade/ano de escolaridade
igual ou superior a 2 anos.”

Na rede municipal do Rio de Janeiro, que oferece educag3o a cerca de 500 mil*
alunos por ano no ensino fundamental, essas turmas de aceleragdo aparecem como
uma fatia pequena de toda essa populacdo. No entanto, ao trabalhar com os valores
absolutos, estamos falando de um numero consideravel de alunos espalhados nas
distintas modalidades de correcdo de fluxo. No grafico abaixo, abrimos espaco para

observar os numeros totais de matriculados em turmas de corregdo de fluxo:

Grafico 2 — Numero Total de Alunos — Por Projeto 2010-2013
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Fonte: SME, 2010-2013

Os dados apresentados demonstram a magnitude desses projetos, estamos
falando de cerca de 30.000 estudantes, individuos que podem estar sendo
beneficiados ou prejudicados por essas politicas. Esse montante representa em muitos
sistemas educacionais no Brasil como a totalidade de alunos matriculados na rede.

Entdo, podemos crer que as turmas de corre¢do de fluxo, em matéria de dimensao,

" Em dados coletados no ano de 2014 pelo Censo Escolar, foram observados 494.038 matriculados no
Ensino Fundamental em escolas publicas municipais do Rio de Janeiro.
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compdoem um publico considerdvel que a academia, por meio de suas investigacOes, e
os gestores publicos, precisam e devem estar atentos, monitorando avangos e

retrocessos.

No plano dos documentos expostos publicamente pela Secretaria Municipal de
Educagdo, as turmas se enquadram como mecanismos ou modalidades de reforgo
escolar. Nesse conjunto de acbes relacionadas as praticas de reforco, os programas
podem ser divididos em duas dareas de atuacdo: “correcdao de fluxo escolar” e
“manutencao da aprendizagem adequada”. No grupo de politicas consideradas de
“correcao de fluxo” pela secretaria estdo as turmas de Aceleragao e Realfabetizagao,
nas quais as atividades se desenvolvem em turmas organizadas no Turno Escolar.
Enguanto que os projetos de “manutencdo da aprendizagem adequada” sao realizados
em atividades no turno e no contraturno®?. Por uma necessidade de delimitar o objeto
investigado, o estudo atual vai se concentrar nos projetos identificados pela
secretaria como mecanismos de correcdo do fluxo escolar da rede. Com essa decisao,
alguns projetos que também poderiam ajudar no controle do fluxo foram excluidos,

ficando apenas aqueles enquadrados anteriormente pela prefeitura.

Além disso, uma segunda opcdo da presente dissertacdo é avaliar apenas os
projetos Realfabetizacdo 1, Aceleracdo 1, Realfabetizacdo 2 e Aceleracdo 2, sendo o
recorte dessas politicas especificas explicado mais adiante no capitulo 4. Em rela¢do ao
guadro atual, tendo como base os anos de 2009 até 2016 tivemos 7 programas
distintos de correcdao de fluxo ao longo do periodo (Tabela 3 — Incluindo NJM- 72
An013), sabendo disso, é necessdrio informar ao leitor que os resultados obtidos nesse

trabalho apenas dizem respeito aos programas escolhidos para serem estudados.

2 periodo de tempo, na escola, oposto ao turno.

B NJM = Nenhum Jovem a Menos. Projeto elaborado e desenvolvido pela SME, que tem como objetivo
ampliar as habilidades de leitura, escrita, os conceitos em Ciéncias, Geografia, Histéria e Matematica,
para atender alunos que estavam matriculados no Realfabetizagdo 2.
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Tabela 3 - Cronologia dos Programas:

Cronologia de Programas 2009 | 2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014 | 2015 | 2016

REALFABETIZAGAO |
REALFABETIZAGAOII
ACELERAGAO 1
ACELERAGAO 2
ACELERACAO 3
ACELERAGAO 6

NENHUM JOVEM A MENOS
FONTE:SME/R)

_.__,___
SE =HE HE =E

Em nivel de padronizacdo da construcdo do objeto, todos os programas aqui
analisados sdo realizados dentro do espacgo escolar, mas com o suporte pedagdgico e
operacional de algumas entidades externas. A SME, a Fundag&o Roberto Marinho™ e o
Instituto Ayrton Senna® compdem aliangas formadas para possibilitar a existéncia

dessas turmas e projetos no caso do Rio de Janeiro.

Em todos eles, a producdo e divulgacdo dos materiais pedagégicos sdo de
responsabilidade das entidades externas, chegam a escola para usufruto dos
professores que irdo receber a incumbéncia de trabalhar nesses projetos. Aos alunos
também ¢é dedicada certa quantidade de insumos especiais para facilitar,
supostamente, seu aprendizado. Em sua maioria, professores que decidem trabalhar
em algum desses projetos acabam recebendo um boénus salarial, aumentando, assim,

as vantagens de lecionar nessa nova modalidade.

YA Fundacdo, criada em 1977, atua com uma rede de parceiros publicos e privados, de forma a
viabilizar acGes para diferentes realidades, em todas as regiGes do pais. Suas iniciativas promovem o
direito a educagdo, incentivam o protagonismo, valorizam a cultura brasileira e o0 meio ambiente. O
objetivo é mobilizar pessoas e comunidades, por meio da comunicacdo, de redes e parcerias, em torno
de iniciativas educacionais que contribuam para a melhoria da qualidade de vida da populagdo
brasileira. Informages disponiveis no site: http://www.frm.org.br/.

0 Instituto Ayrton Senna, criado em 1994, é uma organiza¢do que trabalha na ampliagdo das
oportunidades de criangas e jovens por meio da educagdo. Atuam em parceria com gestores publicos,
educadores, pesquisadores e outras organizagdes na articulagdo entre o setor privado, o poder publico e
a sociedade civil. As acGes sdo financiadas por recursos de doacGes e de parcerias com a iniciativa
privada e publica. Informagées disponiveis no site: http://www.institutoayrtonsenna.org.br/.
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Nos diferentes projetos, se sustenta um mesmo modelo formalizado, baseado
na proposta de que os alunos escolhidos devem ser retirados de suas turmas regulares
e matriculados em novos agrupamentos, compostos por outros estudantes que se
encontram na mesma situa¢do. O sentido disso é tentar agrupar alunos em
dificuldade, tentando corrigir ou minorar a defasagem em que esses alunos se
encontram devido a atrasos nas suas trajetériaslG. O principal foco é que esses alunos
possam aprender e acelerar conhecimentos que os trackings regulares e “comuns” ndo
foram capazes de lhes proporcionar, avangcando em seus estudos de forma mais
acelerada. Os programas indicam a possibilidade de os alunos poderem retornar as
classes regulares, mas em muitos casos analisados pelos dados da SME, foi observado
qgue parte dos alunos concluintes de um projeto especifico ja sdo encaminhados, em
sua grande maioria, para novos projetos, constituindo a possibilidade da formacdo de
uma espécie de tracking informal para essa modalidade de ensino, conforme sera visto
no capitulo 7.

O conjunto dessas politicas pode ser observado como um mecanismo de
politica educacional Unico, objetivado na tentativa de acelerar aprendizagem a alunos
que se encontram em situagdes criticas de atraso escolar. No entanto, mesmo
possuindo semelhancas que os caracterizam, é possivel também identificar e discutir
as diferencas metodolégicas entre os distintos projetos oferecidos pela rede. A seguir
serdo expostos os desenhos gerais de cada politica, mesmo aquelas que ndo serdo

estudadas em um segundo momento desse trabalho.
3.1 - Os Programas da SME - Rio de Janeiro
3.1.1 -0 Aceleragao 1

O Programa Aceleracdo 1, iniciado em 2010, é uma parceria entre a Secretaria

Municipal de Educacdo e o Instituto Ayrton Senna. Tem como metodologia a mesma

o) aglutinamento de alunos em grupos de individuos com desvantagens e dificuldades passadas, foi
debatido anteriormente nas discussGes sobre os efeitos de “Ability Grouping”. O desenho da politica
refuta os achados dessas pesquisas e apontam para um modelo agregador dos piores alunos, esses que,
segundo a maioria dos resultados encontrados, sdo os maiores prejudicados em estudar com alunos de
graus de aprendizagem parecidos. Além desse ponto, a forma que essas politicas se encontram
planejadas parecem permitir a possibilidade da existéncia de um Tracking Informal para os alunos que
ingressam nessas modalidades de ensino, pois elas sdo organizadas da forma que a finalizagdo de um
determinado mddulo permite o ingresso em um novo projeto desse carater.
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do programa nacional iniciado em 1997 chamado de Acelera Brasil, que em 2010
(Relatério Anual Ayrton Senna) chegou a atender em torno de 60 mil estudantes em
todo o pais. O programa tem como objetivo central regularizar o fluxo escolar, através
da proposta de acelerar o processo educacional de alunos que se encontravam numa

situacao de defasagem serial em relagdo a sua idade.

O “acelera”, como é conhecido, foi construido para alunos entre 9 a 14 anos,
prioritariamente do 32 e 42 anos que se encontram alfabetizados. As turmas sao
compostas de no maximo 25 alunos e os professores recebem uma formacao inicial
para lecionar nessas classes. A escola recebe material especifico e visitas de uma
equipe pedagdgica que detalha os passos e caminhos a serem seguidos ao longo de
todo o ano letivo. Sdo utilizadas avaliagdes especiais, livros didaticos, livros a serem

entregues aos alunos, livros de orientagao ao professor etc.

Na parte pedagodgica, é utilizado o método Dom Bosco, marcado pela
contextualizacdo para a compreensao critica do significado da leitura. Sao utilizadas
palavras chave na tentativa de promover a esperada contextualizacdo do
ensinamento. Os objetivos principais sdo o avan¢o do aluno em aspectos da leitura,
escrita e das quatro operacdes bdasicas da matematica. Os principais pontos favoraveis
desse método sdo assinalados como a eficécia e a rapidez, pois a promessa é que num
total de quarenta a trinta se¢des de duas horas cada, ja seja possivel encontrar alguns

resultados concretos.

No Rio de Janeiro, ele é oferecido para alunos oriundos do projeto
Realfabetiza¢do 1 e alunos do 32 e 42 Anos, alfabetizados, com defasagem idade/ano
de escolaridade igual ou superior a 2 anos. Na sua maioria das vezes, a selecdo dos
alunos é realizada através de testes diagndsticos e decisdes tomadas dentro do

conselho de classe de cada instituicdo educacional.

Ao término da participacdo dos individuos nesses projetos, ao fim de um ano,
os estudantes com resultados de desempenho positivos acabam sendo encaminhados
ao 62 ano e os alunos com conceito “insuficiente” sdo encaminhados para um ano

letivo acima da série na qual havia ingressado.
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3.1.2 - O Realfabetizagdo 1

O Realfabetizagdo 1, iniciado em 2009, foi elaborado e desenvolvido pela SME
em parceria com o Instituto Ayrton Senna. O objetivo principal, mais uma vez, é a
corregao do fluxo escolar, por meio de uma abordagem focada no objetivo de realizar
em um ano a alfabetizagdo de alunos analfabetos que se encontram defasados nos
sistemas regulares de ensino. Analisando o quadro de politicas desse porte no Brasil,
possui similaridades com um programa oferecido pelo Instituto Ayrton Senna
denominado de “Se Liga”. No Brasil, esse projeto ja chegou a atender, no ano de 2010

(Relatorio Anual Ayrton Senna), cerca de 70 mil alunos.

As caracteristicas técnicas sdo similares ao Aceleracdo, ja apresentado
anteriormente: materiais especificos, formacao docente e acompanhamento gerencial
externo sdo as bases do projeto. A grande diferenca em relacdo ao “Acelera” é a
especificidade de ser oferecido a alunos ndo alfabetizados. Foi construido
posteriormente ao “Acelera”, com o intuito de conseguir gerar maior inclusdo aos

alunos que chegavam sem saber ler e escrever a esses projetos.

Oliveira (2002) vai chamar a atencdo que “essa triagem (para as turmas do Se
Liga) tornou-se necessdria pela constatagdo de que entre 20% a 40% do total de
defasados das quatro primeiras séries eram analfabetos, e, portanto, necessitavam ser
alfabetizados antes de ingressarem no programa, que pressupde sejam os alunos

capazes de ler e compreender o que leem”.

Os alunos que ingressam nessas turmas, segundo circulares sobre enturmagéo

de alunos do ano de 2013, advém dos seguintes caminhos:
- alunos do terceiro ano com defasagem superior a dois anos, analfabetos.
- alunos NCM'” — Terceiro Ano, analfabetos.
- alunos de quarto ano independente de defasagem, analfabetos.

- alunos de quinto ano independente de defasagem, analfabetos.

Y NCM - Nenhuma Crianga a Menos. Programa de Reforgo Escolar oferecido pela SME, para os alunos
do Terceiro Ano.
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As possibilidades de saida desse projeto sdo apenas duas, os alunos
diagnosticados como alfabetizados sdo encaminhados as turmas de Aceleragao,
enquanto aqueles que nao conseguiram aprender a ler e escrever continuam no ano
seguinte seus estudos em turmas do Realfabetizacao 1. Esse cenario indica a formagao
de caminhos de ensino paralelos para alunos que em algum momento sdo
matriculados em turmas de correcao de fluxo, a forma¢dao de um tracking para esses

alunos parece ser um fendmeno que as proprias regras da prefeitura aceitam.

Esse programa a partir do ano de 2014 comegou a ser desenvolvido

unicamente pela SME, sem o apoio do Instituto Ayrton Senna.
3.1.3 — Realfabetizagao 2

O Programa Realfabetizacdo 2, iniciado em 2010, é um projeto direcionado a
alunos oriundos do sexto ano do ensino fundamental que ndo se encontram
alfabetizados, a defasagem ndo funciona como fator diferenciador. O carater
instigante dessa medida consta pela possibilidade de um sistema educacional prever a
situacdo de um aluno chegar ao sexto ano na condicdo de analfabeto, o fracasso, ao
gue tudo indica, € um fendomeno fundamental na construcdo de politicas publicas

focalizadas na area educacional.

No plano do projeto estd a parceria com o instituto Ayrton Senna,
responsabilizado em produzir materiais e protocolos pedagdgicos que ajudem na
conducdo e desenvolvimento das aulas. As turmas, no quesito tamanho, devem
possuir um maximo total de 20 estudantes por agrupamento, provavelmente esse
numero reduzido esteja relacionada a complexidade do publico ao qual estamos nos
referindo, sdo alunos que chegaram ao sexto ano e ainda possuem um déficit de

aprendizado em leitura e escrita inconsistente com sua idade escolar.

Ao que tudo indica deveriam ser poucos os alunos que chegam a esse
momento ainda como analfabetos funcionais, no entanto, se pegarmos o ano de 2011
como referéncia estamos falando, em valores absolutos, de 6.847 alunos que
participaram de turmas desse projeto particularmente. Ou seja, mesmo refletindo

sobre o impacto desse programa, faz-se necessario em outro momento um amplo
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debate sobre o porqué da existéncia, num sistema como o carioca, de alunos que

ingressaram ao sexto ano sem capacidade adequada de ler e escrever.

Esse programa a partir do ano de 2014 comegou a ser desenvolvido

unicamente pela SME, sem o apoio do Instituto Ayrton Senna.
3.1.4 — Aceleragao 2

O Aceleragdao 2, iniciado em 2010, também conhecido como Autonomia
Carioca, é oferecido anualmente a estudantes da rede, mais precisamente a alunos do
sexto ano do ensino fundamental defasados em idade-série, o que o caracteriza como
o programa aqui estudado, destinado a um grupo com idades mais avancadas. A
parceria é concretizada entre as escolas e a Fundagdao Roberto Marinho e foi iniciada
no ano de 2010. A metodologia que rege o programa esta baseada no Telecurso 2000,
em que os alunos ficam dedicados a assistir aos programas e videos do Telecurso,
materiais que abordam assuntos de diferentes disciplinas. No projeto, a turma é
dividida em equipes que devem trabalhar em conjunto através de orientacdo do
professor, atividades individuais também sdo realizadas com menor frequéncia. Ao
professor, sdo ministradas formacoes dadas pela Fundacdo Roberto Marinho, que
buscam facilitar e ajudar o docente a se adaptar no trabalho diferenciado em
TELESSALAS. O professor dessas turmas precisa possuir, teoricamente, um
conhecimento generalista, pois serdao trabalhos conhecimentos de disciplinas distintas
referentes aos curriculos do segundo segmento do ensino fundamental, no entanto,
pela caracteristica da metodologia esse problema parece ser diminuido ja que nessas
turmas o professor tem mais carater de tutor do que de um professor das turmas

regulares, como estamos habituados a conhecer.

A permanéncia no projeto Aceleracdo 2 pode se estender a dois ciclos anuais,
ou seja, o aluno que acaba ingressando ao final do sexto ano nessas turmas,
normalmente, costuma ficar dois anos em projetos com essas caracteristicas. Ao final
do segundo ano, dependendo dos resultados individuais, pode ser conferida aos
alunos com resultados suficientes a conclusdo do ensino fundamental. Nesse cendrio,

os antigos trés anos que deveriam ser necessdarios para receber o diploma, acabam
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sendo diluidos em dois anos de participagdo nessas turmas “especiais”, demonstrando

o carater acelerador desses instrumentos.

Avaliagdo de Implementacao

A formalizacdo das politicas e como elas sdo apresentadas ao publico é um
ponto importante para ser analisada, como também a leitura dos documentos que
organizam e legislam sobre determinado assunto ndo deve ser deixado de fora,
considerando, sobretudo, que a investigacao busca esbog¢ar uma visdao mais complexa
sobre o assunto. Porém, podemos supor, que o plano gerenciado pelo discurso, em
muitos casos, ndo é observado na pratica do mundo real, onde as interagdes entre os
individuos sdo realizadas. Em varias situacdes, programas e leis pensados em gabinetes
da gestdo publica, como também a partir de investigacdes académicas, quando sdo
postos em prdticas acabam gerando outras realidades, novos direcionamentos e
contradi¢des. Nesse quadro intrincado, é importante que a pesquisa seja capaz de
entender a complexidade da dinamica de realizagdo desses projetos, levando em conta
o conjunto de anomalias que sdao desvendadas ao longo do processo de producdo do

conhecimento.

Nessa linha, analisando os dados preliminares e também observando os
critérios de enturmacdo de alunos definido pela SME, ja foi possivel perceber que
existem anomalias ndao formais dentro do sistema. Ou seja, diferente das decisdes
formalizadas pela Secretaria Municipal de Educacdo, que constréi modelos de como as
escolas devem proceder na enturmacao dos seus estudantes, observamos a existéncia
de um grande numero de decisOes escolares que se desviam das resolucdes e
circulares apresentadas pela autoridade local ao publico. Esse quadro acaba indicando
certo grau de autonomia e poder decisério sobre essas politicas por parte das
autoridades escolares, fazendo-se necessario um debate amplo sobre quais sdo as

consequéncias de um quadro como esse.

Na ordem dos objetivos planejados para essa dissertacdo e devido a esse
carater ndo padronizado no gerenciamento e no fazer dessas politicas, é preciso deixar

claro, previamente, que nesse estudo ndo estaremos realizando nenhum tipo de
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avaliacdo da implementacdo desses projetos. Ou seja, ndao iremos coletar dados
primarios sobre como, em cada escola, estdo sendo realizados os projetos e como a
burocracia escolar trata da escolha dos individuos alocados nessas turmas. Podemos
supor que a implementacdo de projetos anexos a escola nao se estruturam de forma
igual em toda a rede, devemos aceitar a possiblidade de que em determinadas escolas,
os programas devem funcionar melhor que em outras instituicdes. A melhor hipdtese
ao pesquisador seria a possibilidade de possuir informacdes referentes ao processo de
como vem sendo realizado essas politicas em cada espago escolar. No entanto, o
trabalho atual ndo vai alcancar a coleta e analise desses tipos de dados. Os resultados
aqui encontrados refletem essas politicas no nivel global, em outras palavras, nos
falam sobre o fenbmeno para a populacdo como um todo, mostrando tendéncias
sobre a questdo. Porém, serd impossivel a identificacdo de quais sdo as boas e
péssimas praticas individuais que fazem parte desses programas. As conclusdes aqui

produzidas irdo expor resultados gerais sobre todo o universo.
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Cap. 4: As Hipéteses, os Dados e a Metodologia: explicando o desenho.
4.1 - Os Dados

A dissertacdo se apoia sobre dados em grande escala, oriundos da Secretaria
Municipal de Educagao do Rio de Janeiro - SME e do Instituto Nacional de Estudos e
Pesquisas Educacional Anisio Teixeira — INEP, utilizando de técnicas e recursos de

analise que esses grandes bancos de dados demandam.

Os bancos da SME podem ser entendidos como coletas de dados longitudinais,
por acompanharem os mesmos alunos ao longo de todo o seu periodo escolar. Na
construcdo das analises dessa dissertacdo iremos acompanhar os alunos ao longo de
quatro anos especificos, mais precisamente: 2010, 2011, 2012 e 2013. A
impossibilidade de trabalhar com informagdes mais recentes estd relacionada a
problemas encontrados a partir dos dados de 2014 nos bancos originais da prefeitura.
Num momento em que esse erro for resolvido, podemos acreditar que serd possivel

realizar as mesmas anadlises com medidas e geragcdes mais novas.

Nesses bancos da SME, conseguimos identificar os alunos que foram ou nao
encaminhados para os projetos de aceleragdo de aprendizagem, observando
caracteristicas contextuais dos estudantes e das escolas na qual eles estdo inseridos.
As medidas contextuais funcionam como importantes controles na tentativa de

observar o impacto de determinada causa sobre o efeito que estad sendo observado.

Os dados referentes ao desempenho, utilizados aqui, foram retirados das
avaliagdes bimestrais padronizadas de multipla escolha internas, construidas pela SME
e também dados relativos a avaliagcOes externas da prefeitura do Rio de Janeiro, como

a Prova Rio.

As provas bimestrais de multipla escolha foram construidas pela secretaria e
sdo obrigatoriamente aplicadas pelos professores a cada fim de bimestre. As provas
bimestrais devem necessariamente compor, em partes, a nota dos alunos. Os
resultados dessas provas estdo em uma escala de 0 a 10 e medem basicamente os
conhecimentos que foram trabalhados ao longo do bimestre. No entanto, vale

ressaltar que as provas bimestrais ndo sdo medidas padronizadas ou calibradas ideais
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para o formato da pesquisa atual. Acabam sendo identificadas mais como ferramentas

pedagdgicas do que avaliagdes propriamente ditas.

Enquanto isso, dispomos também de informacdes de desempenho referentes a
realizagdo da Prova Rio realizadas anualmente pela SME, desde 2009, como uma
avaliagao externa. Em 2009, na primeira edi¢cdao da prova, se optou por testar os alunos
de 32 e 72 anos do ensino fundamental, nas disciplinas de Lingua Portuguesa e
Matematica. No entanto, desde 2010 a secretaria reformulou a prova e decidiu avaliar
os alunos de 39, 49, 72 e 82 anos. A prova, no seu aspecto metodolégico, estd pautada
na Prova Brasil, sdo utilizados a mesma matriz e as mesmas escalas, com isso elas
podem ser comparadas por estarem utilizando da TRI (Teoria da Resposta ao Item).
Assim, podem funcionar como uma boa medida para realizacdo de comparagdes ao

longo do tempo.

Num primeiro momento foi pensada a possibilidade de tentar realizar alguma
coleta primdria na tentativa de observar a implementacdo desses programas. No
entanto, pela escassez de tempo e recurso ficou decidido que ndo. Como ja foi dito no
capitulo anterior, ao ndao produzirmos dados sobre a implementacdao desses
programas, acabamos perdendo a capacidade de observar quais sdo os fatores
gualitativos que geram determinados resultados especificos no momento que o
programa é realizado. Mesmo com esse limite, os fenbmenos globais dessas politicas
poderdo ser observados, em particular, quais os fatores principais associados ao

encaminhamento de alunos a esses projetos para rede como um todo.
4.2 — Os programas

No que se refere a andlise, como ja foi explicado anteriormente, os programas
observados serdo o Realfabetizacdo I, o Aceleragao |, Realfabetizacdo 2 e Aceleragao
2. Esse recorte foi necessario por questdes operacionais da pesquisa. Por possuirmos
dados entre 2010 e 2013 ndo somos capazes de inferir sobre os programas mais
recentes. Com isso ficou decido se debrucar nos programas que estiveram

continuamente entre os anos “possiveis”.

Além disso, existe também uma opc¢do tedrica: por se tratarem dos programas

mais antigos da gestdo municipal iniciada em 2009, podemos pressupor que sao as
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politicas mais amadurecidas, com protocolos e processos para encaminhamento de
alunos mais bem definidos se comparadas aos projetos mais recentes. Ao trabalhar
com um objeto de pesquisa mais consolidado, podemos pensar que acabamos
aumentando nossa capacidade de extrapolar nossos resultados ao futuro dessas
politicas. Algo que parece ser dificil no caso de trabalhar com programas em periodo
inicial, pois estariamos ameagados pela possibilidade de acontecer uma variagdo
futura do programa decorrente de um amadurecimento da pratica. Essa opc¢ao tedrica
também guiou a escolha da transicao 2012-2013 como fonte das andlises, ou seja,
guando comecarmos a medir os fatores que levam a selecdo de individuos estamos

falando de dados referentes ao biénio 2012-2013.

Os resultados serdao apresentados separadamente para cada programa. Com
isso tenta-se aferir se existem variacdes em praticas por politica. Nas andlises dos
projetos para o segundo segmento é importante aumentar a preocupac¢do sobre a
possibilidade desses programas funcionarem como sequéncias diretas das

intervengdes destinadas ao primeiro segmento.

Como dito anteriormente, por existir a possibilidade de um grupo de alunos
realizar inumeras intervencdes, vale a pena observar quais sdao os impactos de realizar
um desses projetos para as chances de ser encaminhando para um segundo. Essa
sugestdo se relaciona com a possibilidade de formacgado de trackings informais dentro
da rede, institucionalizados e tornados possiveis através desses projetos para

aceleracdo de aprendizagem.
4.3 — Metodologia: explicando o desenho do estudo.
A dissertacao presente busca resolver uma questao central:

1 — Quais sao os fatores associados a sele¢do e encaminhamento de alunos da

rede para as classes de corregdo de fluxo no municipio do Rio de Janeiro?

Assim sendo, temos uma pergunta que pode ser por um lado descritiva e por
outro causal. O carater descritivo esta relacionado a ideia de observar como o
fenbmeno acontece através dos dados. Ou seja, como podemos descrever a populacao
encaminhada para essas turmas, tendo inumeras informacGes relacionadas aos

individuos selecionados. No entanto, a pergunta tem também uma ambigao de tentar
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identificar quais seriam as principais causas que levariam um aluno da rede acabar
parando em uma dessas turmas. Essa segunda investigacao, de carater causal, parece

ser o ponto mais complexo do trabalho em curso.

A causalidade, segundo John Stuart Mill (apud CANO, 2006), é decorrente de

trés condi¢des que garantem que determinada causa gerou seu efeito especifico:

1- Precedéncia Temporal da Causa sobre o efeito.
2- Existéncia de relagao entre ambas.
3- Para concluir que um fendmeno é o efeito de uma causa determinada,

todas as outras possiveis causas desse efeito devem ser descartadas.

Pela necessidade de cumprir essas trés condicdes, foi idealizado que o método
experimental seria a melhor opcdo na busca da causalidade, considerando que o
experimento seria um importante mecanismo no enfrentamento da covariagao ou
explicacGes alternativas. Entretanto, a complexidade dos fenGmenos sociais, seu
cardter multicausal e sua baixa possibilidade de manipulagdo, obrigaram
pesquisadores a refletir sobre outras possibilidades de estudos que tentassem se
assemelhar com os experimentos puros frequentemente indisponiveis no ambiente
das ciéncias humanas. Nasce desse desafio, uma série de instrumentos e métodos de
investigacgdo que tentaram adaptar ensinamentos e pressupostos da pesquisa
experimental para situacdes em que a artificialidade e manipulacdo necessaria para
realizacdo de um experimento ndo eram possiveis. Esse conjunto de desenhos de
pesquisa ficaram conhecidos como “quase-experimentos” e em sua maioria tentam

enfrentar mais uma vez o problema da covariacdo e explicacGes alternativas.

A ideia central da maioria desses instrumentos é tentar transformar a sua
pesquisa com pressupostos comparativos, permitindo equalizar grupos e, decorrentes
dessa equalizacdo, diminuir as ameacgas de outras causas serem 0s reais motivos de
determinado resultado. Assim, as pesquisas “quase-experimentais” estdo preocupadas
em tentar construir grupos de individuos teoricamente semelhantes ou parecidos,
para isso os pesquisadores tentam identificar individuos que sejam semelhados num
conjunto amplo de varidveis. Esses desenhos parecem ser bastante superiores se

comparados a comparacgOes totais que tentam confrontar individuos distintos do seu
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universo. Ao fazer isso, falando do trabalho atual, estariamos supondo que todos os
individuos teriam as mesmas chances de serem encaminhados para essas turmas, mas
sabemos que na realidade quem estd “competindo”, quem seria elegivel, para entrar
nesses programas é apenas um grupo limitado de alunos. Entdo parece existir através
dos desenhos “quase-experimentais” uma possibilidade mais justa de comparacao,
facilitando a observagdao das causas principais que levam a sele¢dao de determinados

alunos e outros nao.

Antes de seguir em frente, vale ressaltar, que as pesquisas quase-experimentais
sofrem criticas duras referentes a incapacidade de construir grupos equivalentes sobre
varidveis omitidas, ou seja, podemos presumir que ao equalizar os grupos através de
variaveis escolhidas estamos esquecendo que devem existir outras varidveis que foram
omitidas, mas também sdo fundamentais na explicacdo e consolidacdo de
determinado efeito, volta-se ao terceiro problema exposto por Mill relacionado as

explicagdes omitidas.

Mesmo assim, a tentativa de gerar comparacdes mais justas parece ser um
fator fundamental que guia grande parte das pesquisas com presunc¢ao de causalidade.
Nesse sentido, o trabalho atual tentou seguir essa ideia. Em um primeiro momento
vamos trabalhar com dados descritivos que buscam tirar uma espécie de fotografia do
fenbmeno. Esses dados descritivos sao isentos de compara¢des mais complexas e

exprimem uma espécie de fotografia geral sobre o fenémeno.

Resultados descritivos aparentemente nos ajudam a entender muitos pontos
do processo e facilitam a melhoria de nossas explicagbes sobre o objeto aqui
analisado. No entanto, por ambicdo da pesquisa foi resolvido que para argumentar
sobre alguns temas relacionados a padrdes no encaminhamento de alunos seria
necessario dar maior importancia a compara¢des mais justas sobre o porqué de alguns
grupos que conservam caracteristicas semelhantes parecem ser mais recorrentes

nesses projetos especificos.

Entdo, o passo adiante do trabalho, depois da primeira visualizacdo global, é
tentar identificar fatores associados mais especificos que tendem a aumentar a chance

de ser escolhido ou ndo para uma dessas politicas. As analises vao dar um valor maior
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em tentar descobrir se existem fatores relacionados a caracteristicas extraescolares na

escolha desses alunos para essas turmas.

Nesse quadro metodoldgico e investigativo, o primeiro passo do trabalho foi
tentar refletir uma suposicao de ndo existéncia de fatores extraescolares na selegao
desses individuos. O contra factual hipotético nesse caso, seria uma situagdao em que
todos os alunos encaminhados para essas classes fossem caracterizados pelo seu baixo
desempenho em relagdo a seus colegas e também por reprovagdes constantes, ou
seja, 0 que os levou até essa situacdo nao foi algum tipo de discriminacdo, mas sim seu
baixo desempenho na vida escolar. Esse padrdao do contra factual é expresso pelos
documentos oficias que guiam as escolas na enturmacao nesses projetos, segundo as
publica¢bes oficiais o encaminhamento de alunos deve ser realizado unicamente por

medidas referentes a vida escolar dos mesmos.

A ideia da hipdtese que aqui serd observada, em contraposicdo com o contra
factual, é que possa existir por parte da burocracia escolar a sele¢do de estudantes por
condicionantes adscritos, ou seja, se além do desempenho escolar, outras
caracteristicas socialmente vistas como desfavoraveis possam transformar suas
chances em ir ou ndo ir para uma politica dessas. Na confirmacdo dessa hipdtese, com
categorias sociais parecendo significativas para a escolha, podemos acreditar existir
algum tipo de processo discriminatério ou segregacionista na decisdo sobre a alocacao

ou ndo do estudante para essas turmas especiais.

Essa hipdtese, mesmo parecendo verossimil, tem um problema grave de
investigacdo, relacionado a incapacidade do desenho experimental e,
consequentemente, o enfrentamento dos dilemas e criticas relacionados a varidveis
gue serdo omitidas pelos pesquisadores. Ou seja, imaginemos e devemos supor que
mau comportamento em sala de aula é um importante fator que leva o aluno a ser
encaminhado para o programa. Ao ndo ter nenhum tipo de medida sobre
comportamento, podemos estar botando na conta da discriminacdo, aquilo que ndo

era discriminagcdo, mas sim mau comportamento em sala de aula'. Esse erro

18 o . A . . T e ~
Em Jdltima instdncia, existe a possibilidade de existir segregacdao sobre alunos com mau

comportamento, ou seja, uma distribuicdo dispar de individuos com essa caracteristica pelo universo.
Mas o trabalho atual ndo vai se preocupar em relagdo a essa hipdtese, pois ndo possuimos informacdes
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metodoldgico é o que Cano (2006) vai chamar de terceira variavel ou Covariacdo, ou
seja, causa (Varidvel Independente) e efeito (Varidvel Dependente) estao
correlacionados, mas o que explica isso ndo é a relacdo entre elas, mas sim a relacdo
entre elas e uma terceira variavel ou explicacdo alternativa, no caso dessa dissertagao,
o comportamento dentro de sala de aula. Mesmo existindo essa ameaca, acredita-se
que o trabalho segue sendo legitimo e o melhor desenho que ja foi apresentado para

decorrer sobre a tematica.

Assim, resumindo, o trabalho aqui apresentado tenta encontrar quais seriam os
fatores associados ao encaminhamento dos alunos para essas turmas, priorizando o
debate sobre as varidveis contextuais, pelo seu protagonismo dentro dos debates do
campo educacional relacionado com a equidade de oportunidades educacionais. Numa
tentativa de estimar os pesos de cada fator no encaminhamento dos alunos para a
intervencdo, foi necessdria a utilizacdo de técnicas estatisticas mais complexas que
serdo explicadas na sequéncia. Ao leitor, vale a pena refletir que essas técnicas sao
tentativas de transformar um estudo descritivo simples em uma problematica
comparativa que facilita uma maior argumentacdao causal. Porém, mesmo com o
refinamento das técnicas aqui utilizadas que vao buscar isolar causas e efeitos, ndo
podemos caracterizar o trabalho atual como um resultado causal, pela ameaca
constante de varidveis que foram omitidas estarem influenciando os resultados. Com
isso, podemos dizer que o trabalho atual tem algumas caracteristicas dos estudos
“quase-experimentais” por tentar comparar grupos supostamente parecidos e
também modelos correlacionais, que tentam identificar afinidades entre as variaveis
obtidas e o resultado que estamos observando, no caso atual, ser ou ndo encaminhado

para uma classe de aceleracao.
4.3.1 - A parte Descritiva

No primeiro momento, as andlises dos dados apresentadas vao ser
concentradas em graficos e tabelas referentes a composicdo dos alunos que sdo
encaminhados para essas turmas. O objetivo é observar um quadro geral dos grupos

gue parecem estar, de forma mais recorrente, envolvidos nessas politicas. Em muitos

referentes ao comportamento em nossos dados. Contudo, vale atentar, que mau comportamento
também pode ser um fator associado ao encaminhamento.
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casos iremos tentar realizar comparagdes com a rede em geral para tentar apresentar
distingOes entre a composicao das turmas regulares e os alunos escolhidos para essas

classes.

Num segundo momento das analises descritivas, iremos tentar reduzir os
grupos de comparagao, com isso iremos, para cada programa, comparar o grupo de
alunos que foram encaminhados para essas turmas com alunos que poderiam ter sido
encaminhados, segundo as normas expressas pela prefeitura. A ideia desse
procedimento é tentar construir um grupo mais equivalente e testar se as diferencas
observadas em relacdo a rede se conservam nessa nova comparagao Ou NOvoS

resultados sdo obtidos.

A formacdo do grupo de alunos que poderiam ser encaminhados foi feita
segundo fatores obtidos junto aos documentos oficiais da secretaria de educag¢do. Os

fatores sdo os seguintes, representados na tabela abaixo:

Tabela 4: Fatores para Enturmagao nos Programas (2012-2013).

Programas Fatores para Enturmagao SME:

Realfabetizacdo 1 Regras da Prefeitura:

32 Ano: Alunos Defasados e com Conceito I(Insuficiente), Analfabetos.
32 Ano — NCM: Alunos com Conceito |, Analfabetos.

42 Ano — Conceito |, Analfabetos.

52 Ano — Conceito |, Analfabetos.

Realfabetizagdo 1 — Conceito I, Analfabetos.

Aceleragdo 1 Regras da Prefeitura:

32 Ano: Alunos nascidos até 31/03/2001

e aqueles com Conceito | (Insuficiente).

32 Ano — NCM: Alunos com Conceito MB, nascidos até 31/03/2001.
42 Ano - Conceito |, nascido até 31/03/2001.

Realfabetizagcdo 1 — Conceito MB, B ou R.

Realfabetizacdo 2 Regras da Prefeitura:

62 Ano — Conceito I, Analfabetos.

Realfabetizagcdo 2 — Conceito .

Aceleracdo 2 Regras da Prefeitura:

Continuidade dos Alunos ingressos em 2011 no Aceleracdo 2.

Fonte: SME —RJ.
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Na sequéncia da leitura, mais préoximo ao momento das anadlises, sera possivel
encontrar mais informagdes sobre a forma¢dao dos grupos de comparagdo. Esses
grupos serdo comparados em inUmeras variaveis de interesses, o objetivo é tentar
observar se os grupos possuem diferencas significativas de composicao. No sentido de
gerar maior rigor as analises, serdo utilizados testes estatisticos para aferir se existem

diferencas significativas entre os grupos.

Na maioria das comparagdes serdao utilizadas o Teste t de Student conhecido
por funcionar para comparacdo de médias entre amostras independentes. O teste
funciona como um teste de hipdtese, no sentido que vai tentar rejeitar a hipdtese
possivel das médias dos dois grupos serem iguais para a populacdo. Os calculos de
testagem utilizam das médias e variagdes de cada amostra e sdo distribuidas em uma
funcdo densidade de probabilidade t de Student. O comportamento da fungdo obriga
que os seus dados sejam normais ou usa-se amostras muito grandes que funcionam
para o teste por tenderem ao Teorema do Limite Central, esse é o caso do trabalho

atual.

Em relagao a independéncia, estamos supondo que as probabilidades de ser
escolhido para as politicas ndo mudam quando um outro individuo ja tenha sido
escolhido. Ou seja, seguindo o conceito cladssico de independéncia para os estudos
sobre probabilidade: Sendo A e B eventos independentes, P(A/B) = P(A) & P(B/A) =
P(B). No entanto, essa suposicao ndo deve funcionar para todas as decisdes tomadas,
provavelmente existem casos em que as escolhas sdao independentes e em outras a
mesma caracteristica ndo é observada. Por definicao do trabalho atual e para permitir

a maioria dos instrumentos utilizados, esses grupos sdo independentes entre si.

No momento da interpretacdo dos resultados, probabilidades menores que
0,05 permitem ao pesquisador refutar a hipdtese nula. Em contraposicao, resultados
acima desse nimero ndo nos permitem garantir que as diferencas das amostras serao
observadas para a populacdo, na forma grafica significa que os intervalos de confianca

(construidos pela variagdo amostral observada) da média acabam se sobrepondo.
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4.3.2 — Regressao Logistica

Na segunda parte das analises de cada programa, foi elegida a realizagdo de
modelos estatisticos mais complexos, desenvolvidos pelo campo da Econometria,
relativos ao tratamento de varidveis dependentes dicotdOmicas. A opg¢do por esses
instrumentos estd relacionada a possibilidade de mensuragdao dos relativos “pesos”
gue cada varidvel representa em relacdo a possiblidade de ser ou ndo encaminhado

para cada programa.

A Regressao Logistica ou Modelo Logistico aqui utilizado é uma técnica
estatistica utilizada frequentemente quando possuimos varidveis dependentes
bindrias. Sdo utilizados na sua maioria das vezes para medir probabilidades de sucesso

ou fracasso em relagdo a determinado evento.

A ideia da Regressao Logistica é gerar um modelo probabilistico a partir de uma
variavel dependente Dummy (Gujarati e Porter, 2008). Uma varidvel Dummy se
caracteriza pela ndo linearidade, em outras palavras, ela ndo possuiu um carater
numérico, mas sim categérico. Nesse trabalho, a variavel Dummy que iremos construir
é ir ou ndo para uma turma de correcdo de fluxo, ao “ndo ir” iremos utilizar o Zero (0)
e ao “ir” utiliza-se o um (1). Segundo autores da area (Powers and Xie, e Long, 1997), o
modelo logistico funciona de forma mais adaptativa aos modelos com varidveis
dependentes binarias do que a Regressao Linear Simples, por ndo pressupor a
necessidade da distribuicdo normal dos erros e homogeneidade da variancia, também

funciona melhor por limitar as probabilidades preditas entre o intervalo O e 1.

A suposicdao do modelo é que a variavel resposta se dissemina através de uma
distribuicdo binomial, na qual cada evento é independente e funciona como um ensaio
de Bernoulli, determinado pelo fracasso ou sucesso do evento. A probabilidade de
sucesso pode ser ilustrada pela equacgao: P(Yi=1) =i ¢ a de fracasso pela oposigao:
P(Yi=0)=1-mi. No caso do trabalho atual, estamos supondo que as escolhas sao
independentes entre si, por ndo haver nenhuma informacdo referente a escolha
limitadas de alunos para essas turmas. Porém, devemos informar a possibilidade de as
escolhas escolares serem feitas de forma dependente, ou seja, a burocracia escolar

acaba tomando uma decisdo por um aluno em relacdo ao outro pelo numero limitado
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de vagas. Nessa conjuntura, a escolha ou ndo de determinado individuo poderia

aumentar ou nao as chances do evento subsequente.

Os parametros ou coeficientes sdo estimados por uma técnica estatistica
conhecida como Maxima Verossimilhanga ou Maximum Likelihood Estimation (MLE). A
ideia por traz desse instrumento é tentar obter uma equagdo que maximize a
semelhanca em relacdo a probabilidade dos dados obtidos. Nesse sentido uma boa
estimativa é quando as suas probabilidades preditas se assemelham com os resultados
empiricamente coletados. Em outras palavras, sdo parametros sintéticos que tentam
assemelhar os coeficientes das varidveis independentes do modelo aos dados

observados para varidvel dependente.

A interpretacdo e publicacdo dos resultados da Regressao Logistica podem ser
realizadas de duas maneiras mais comuns: através de probabilidades preditas que sao
construidas pelos softwares estatisticos, no qual cada caso da sua amostra acaba
recebendo uma probabilidade referente a capacidade de sucesso em relagdo a sua
varidvel de interesse, esse valor é construido pela equacdo da Regressdo Logistica.
Existe a possibilidade também de apresentar os resultados encontrados em formato
de razdo de chance, indicando a relacdo de aumento ou diminuicdo das chances de

sucesso na variavel dependente com uma mudanca marginal do valor de determinada

variavel explicativa (variavel independente).

No mesmo formato que a Regressao Linear Simples, os resultados dos modelos
logisticos podem ser entendidos sobre a légica do “ceteris paribus”, ou seja, o
resultado encontrado do impacto de determinada varidvel no resultado da variavel
dependente é o efeito medido quando todas as outras varidveis se encontram
constantes. Com isso, somos capazes de tentar isolar o efeito dos fatores mais

significativos, no sentido estatistico e sociolégico.

Os Modelos logisticos diferente da Regressao Linear Simples, ndo possuem uma
boa medida de ajuste do modelo como o R? ou R? Ajustado que facilitam a tomada de
decisdo sobre as melhores especificacées. No entanto, foram construidos iniUmeros

instrumentos que tentam testar como os seus dados se ajustam com o modelo, mas
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em sua maioria eles funcionam de maneira hierarquica, significando que precisam ser

comparados com outras especificacdes, para se observar se sdo melhores ou piores.

Com os modelos que serdo apresentados no capitulo 6, estamos buscando a
probabilidade de ir para uma classe de corre¢dao de fluxo levando em conta algumas
varidveis explicativas. Os resultados encontrados irdo mostrar quais sdo as
probabilidades dos individuos de seguir para essas turmas levando em conta algumas
varidveis independentes. Ou seja, seremos capazes de observar qual o
peso/probabilidade de ser negro, pobre, filho de pais com baixa escolaridade, etc., no
encaminhamento do aluno a essas turmas. A ideia é empregar varidveis de
desempenho e informacdes escolares nesses modelos como uma forma de testar
outras explicagBes. Ao valer-se de desempenho diminuimos a possiblidade de inflar os
processos segregacionistas. A ideia que queremos testar com esse modelo de
regressao é observar as causas mais importantes para selecdo e encaminhamento
desses individuos para os referidos programas, sempre trabalhando com essa
dicotomia entre fatores escolares, como desempenho, de carater mais individual e as
variaveis socioeconémicas como causas de natureza discriminatdria ou segregacionista

de grupos em desvantagem potencial.

Os modelos aqui utilizados sdo resultados de avancos nos estudos
economeétricos, sao funcionais para iniUmeras utilizagdes para a ciéncia como um todo.
No entanto, devemos lembrar que esses resultados sdo descritivos e ndo sdo capazes
de aferir da melhor forma a causalidade subscrita na hipétese proposta. Os modelos
experimentais deveriam ser a op¢do mais desejavel para realizacdo desse objetivo.
Porém pela impossibilidade das condi¢@es inicias necessarias ao experimento, vamos
utilizar de modelos descritivos mais complexos e precisos, capazes de refletir da

melhor maneira imaginada o tema em perspectiva.
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Etapas Grupos Analisados Técnica
12 Etapa Programas X Rede (Ensino | Frequéncias e
Descricdo dos Alunos em | Fundamental) Porcentagem

Corregao de Fluxo.

22 Etapa Apenas alunos que respeitam as | 1) Teste T, Qui-

Qual a chance de ser | regras oficiais e que ndo apareciam | Quadrado e Teste

encaminhado para uma | em turmas de corre¢do de fluxo no | de Mann Whitney

turma de correcdo de | ano anterior: u.

fluxo pela primeira vez? Programas x Grupo de Controle 2) Regressao
Logistica

32 Etapa Todos os alunos dos Programas. 1) Andlise dos

Observar Tendéncia ao Documentos.

que chamamos de

Tracking. 2) Frequéncias e

Porcentagem.

Fonte: Elaboragdo Prépria.
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Cap. 5: Resultados e analises.

Ao longo da dissertacdo foi observada a possibilidade ou hipdtese dessas
turmas nao funcionarem necessariamente como instrumentos para diminuicao das
desigualdades existentes entre os alunos da rede municipal do Rio de Janeiro, como
normalmente deveriamos esperar e, também, o que parte da teoria educacional
apontou como sendo um dos objetivos centrais para a realizagdo das politicas de

aceleragdo de aprendizagem.

No entanto, através de um olhar cético sobre o fendmeno, observamos e
refletimos a partir do que sabemos de experiéncias relativas ao cenario das politicas
educacionais no Rio de Janeiro, que em muitos casos, esses projetos podem funcionar
como alternativas, em posse da burocracia escolar, para a separagao e afastamento
das classes regulares de alunos considerados “indesejados”, aumentando as
desvantagens e desigualdades de oportunidades entre estudantes de uma mesma

rede escolar.

Nessa conjuntura, esse capitulo vai tentar manter a ateng¢dao sobre a
possibilidade dessas turmas de aceleracao funcionarem como instrumentos de
segmentacdo do espaco escolar. O objetivo é tentar saber se a escolha dos alunos para
esses agrupamentos especiais é resultado de fatores relativos ao desempenho escolar
dos estudantes, como gostariamos de esperar, ou talvez varidveis inerentes ao
individuo sejam importantes para a sua selecdo, ou seja, se além de desempenho,
outras caracteristicas socialmente vistas como desfavoraveis também possam

aparecer como significativas para explicar o fenédmeno.

Nessa investigacdo, é importante pressupor que nao existem fatores Unicos e
deterministas capazes de explicar todo o fendbmeno da selecio. O quadro que
objetivamente vamos tentar montar é apresentar um conjunto amplo de fatores que
podem ou nao estar influenciando a burocracia escolar na tomada de suas decisdes. A
ideia central é buscar uma perspectiva plural de explicacbes sobre o fen6meno,
apresentando o mundo sobre um viés probabilistico, marcado por situa¢des de acaso e

incerteza.
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5.1 — Fatores de Selegao

Nessa linha, devemos refletir que a tomada da decisdao de encaminhamento
dos alunos para essas turmas é reflexo de um conjunto plural de varidveis e que
dificilmente o trabalho atual vai ser capaz de analisar o fendbmeno em toda a sua
complexidade, admitimos que os modelos e dados aqui analisados s3ao capazes de
explicar apenas um pedaco de todas as explicacdes possiveis para esse determinado

objeto.

Assim, através de um breve exercicio reflexivo, podemos pensar e argumentar
gue informacdes relativas ao comportamento do aluno na escola, participacdo dos
pais, relacionamento do aluno com os professores e outros fatores podem funcionar
como importantes preditores de quais serdo os alunos encaminhados para essas
turmas quando o momento da decisdao chegar. No entanto, por essas varidveis
comportarem tamanha subjetividade sdo de dificil mensuracdo e apenas algumas delas
aparecem nos dados coletados rotineiramente. Com isso, devemos ser transparentes
ao leitor e dizer que parte das andlises aqui expostas enfrenta a dificuldade de nao
serem capazes de mensurar o impacto das varidveis omitidas na elucida¢do do
fendmeno. Ou seja, existem fatores que potencialmente explicam o encaminhamento
de alunos para essas turmas, mas que ndo foram capazes de serem empiricamente

medidos.

Nesse quadro, decidimos enumerar e classificar quais seriam as varidveis que
possuimos nos bancos de dados da SME que poderiam se relacionar ou ndo com o
processo de selecdo de alunos para as classes de aceleragdo. Essas informacdes
identificadas foram divididas em quatro conjuntos: a) varidveis de enquadramento nas
regras de enturmacdo, b) outras informag¢des individuais do desempenho e
comportamento escolar dos alunos; c) as caracteristicas das escolas em que os alunos
estdo inseridos; e d) as categorias relacionadas a origem social e econ6mica de cada

aluno (na tabela abaixo essa classificacdo representa as categorias).
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Variaveis Categoria Tipo da Variavel Descrigao
Dummy Corre¢do de | Dependente Categorica Identificagdo de Alunos em Corre¢do de
Fluxo — Programas. Fluxo.
Sim=1
Ndo=0
Atraso Escolar B Categorica e | Identificagdo de alunos atrasados.
Numeérica Atrasado =1
Ndo Atrasado =0
A versdao numérica mede a quantidade de
anos atrasado.
Desempenho Provas | B Numérica Resultado individual do aluno na Prova RIO
Externas Intervalar™ 2011 e 2012
Entre 0 e 500.
Desempenho Provas | B Numeérica Resultados individuais do aluno nas Provas
Bimestrais Intervalar Bimestrais, SME-RJ.
Entre 0 e 10. Média dos diferentes Bimestres.
Frequéncia B Numérica Frequéncia de Comparecimento do aluno no
Intervalar ano letivo.
Entre 0 e 100
Tamanho da Escola C Numeérica Quantidade de Alunos na Escola.
Intervalar (Razdo)
Turno C Categodrica Em que Turno o aluno estuda.
Manha e Integral = 1
Tarde=0
Sexo D Categodrica Masculino =0
Feminino =1
Cor D Categorica N3o Brancos =0
Brancos=1
Na Regressdo Logistica:
Branco = Referéncia ]
Dummy Pardo Dummy Preto
Branco 0 0
Pardo 1 0
Preto 0 1
Escolaridade dos Pais D Ordinal Escolaridade dos Pais. (Melhor escolaridade

Y Em relagGes as AvaliagGes Externas realizadas no Brasil como Prova Brasil, ENEM, Prova Rio que
utilizam da metodologia TRI é preciso cuidado no tratamento como variaveis intervalares. Essa duvida
parece pertinente, pois ndo se sabe se diferencas encontradas nas regides mais proximas a média
podem ter o mesmo significado que intervalos posicionados em extremos da distribuicdo. Com isso,
existe a possibilidade de ser encarada como uma espécie de variavel ordinal.
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ou de Pai ou de M3e).

0 = Analfabeto

1 = Ensino Fundamental Incompleto
2 =Ensino Fundamental

3 =Ensino Médio

4 =Ensino Superior

NIS D Categérico Aluno ou Familia inscritos no NIS.
Ndo=0
Sim=1

Fonte: Elaboragdo Prépria.

Outra Preocupacao

Além das variaveis individuais, apresentadas anteriormente, podemos supor
também que a burocracia e seus agentes tomam parte de suas decisdes por questGes
relativas a caracteristicas dos individuos que ndo sdo resultados necessariamente da
propria acdo do individuo. Ou seja, variaveis inerentes ao individuo como a cor de pele,
a classe social dos seus pais, local de moradia, género, sdo fatores que a crianca ndo
possui nenhum poder para transformar, mas que podemos acreditar que influenciam

na visdo que a escola possui sobre determinado individuo.

A ideia que estamos tentando argumentar e que ja foi observado em outros
cenarios é que a selecdo, agrupamento e segmentacdo dos estudantes podem ser
realizados, em muitos casos, por varidveis adscritas, valores externos ao
comportamento escolar dos alunos. Abrindo-se espaco para, ao menos
hipoteticamente, decisdes calcadas por valores discriminatérios e preconceituosos de
parte da burocracia escolar. Ou seja, nessa linha, ao identificar que parte da
construcdo das decisOes dos agentes e atores educacionais é resultado de fatores
relativos as desigualdades do mundo social, externos ao desempenho escolar,
podemos pensar e supor que a escola pode funcionar também como um legitimador e

potencializador de desigualdades anteriores ao meio escolar.

Em outras palavras, essa suposicdo de que varidveis herdadas influenciam
diretamente nas suas chances de ser ou ndo escolhido para essas turmas, vai se
contrapor com o proprio objetivo formal idealizado por esses projetos, identificados

basicamente por pressupostos relativos a diminuicdo de desigualdades entre alunos de
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uma mesma escola ou rede. Além de confrontar com os resultados esperados da
politica, a possibilidade da existéncia de discrimina¢cdo na sele¢do de individuos vai
antagonizar com uma ideia mais ampla da teoria educacional, que tende a encontrar
na escola uma caracteristica de justica social, diminuindo as desigualdades relativas ao
“lugar” de nascimento e potencializando valores identificados ao mérito e conquista

pessoal.

Nesse cendrio, no momento da andlise, é importante uma atencdao especial
com as varidveis sociais, sobretudo, pela preocupacdo comum com debates classicos

da Sociologia da Educagao.
5.2 — A escolha pelas Regras: testando ameacgas.

No modelo educacional moderno e refletindo sobre as diretrizes fundantes
dessas politicas, sabemos que a determinacdo de individuos para essas classes de
aceleracdo deveria ser resultado de dois fatores cruciais e correlacionados:
desempenho escolar e atraso escolar. Em outras palavras, deveria ser fatores relativos
ao desempenho e trajetéria do aluno dentro da escola o marco de sele¢do dos
estudantes escolhidos. Nas normas da prefeitura, a insercdo desses alunos para essas
classes é realizada basicamente pelas condi¢cdes de atraso escolar, desempenho ou
situacdo de analfabetismo, pelo menos é o que expressam as regras de enturmacao
publicadas anualmente pela SME. O objetivo anunciado nos documentos publicados
pela Prefeitura do Rio de Janeiro em relacdo aos programas em foco, é a garantia de
gue as turmas de aceleracdo funcionem para um publico especifico realmente
identificado com as vantagens relativas que essas medidas podem trazer para

trajetdria dos alunos envolvidos.

Com isso, o primeiro passo da analise dos dados da SME é tentar analisar se as
regras estdo sendo respeitadas, ou seja, os alunos dessas turmas apresentam as
caracteristicas fundamentais destacadas pelas normas da prefeitura? Existem trés

categorias importantes para entender o quadro abaixo:

1 - Alunos em acordo com as Regras Oficiais/ Encaminhados para o Programa (Aptos /
Encaminhados): Sdo individuos que foram encaminhados para os programas e respeitam as

Regras Oficiais.
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2 - Alunos em acordo com as Regras Oficiais/ Ndo Encaminhados para o Programa
(Aptos / Ndo Encaminhados): Sio individuos que ndo foram encaminhados para os programas,

mas respeitam as Regras Oficiais.

3 - Alunos em desacordo com as Regras Oficiais ou Informagdo Faltante/
Encaminhados para o Programa (Ndo Aptos / Encaminhados): S3o alunos que foram
encaminhados para os programas, mas nao respeitam as Regras Oficiais ou possuem

Informacao Faltante que impossibilitam a checagem se respeitam ou nao as Regras Oficiais.

Tabela 7: Regras de Enturmacgao, Categorias Aptidao.

Programas:

Regras Oficiais SME:

Categorias:

Realfabetizagdo 1

Regras da Prefeitura:
32 Ano: Alunos Defasados e com Conceito
I(Insuficiente), Analfabetos.
32 Ano — NCM: Alunos com Conceito |,
Analfabetos.
42 Ano — Conceito |, Analfabetos.
52 Ano — Conceito |, Analfabetos.

Realfabetizagdo 1 — Conceito I, Analfabetos.

Aptos /Encaminhados:
N -5348
% - 38
Aptos / Ndo Encaminhados
N - 6960
% - 50
N3o Aptos / Encaminhados
N - 1604
% - 12

Aceleragao 1

Regras da Prefeitura:

32 Ano: Alunos nascidos até 31/03/2001
e aqueles com Conceito | (Insuficiente).
32 Ano — NCM: Alunos com Conceito MB,
nascidos até 31/03/2001.

42 Ano — Conceito |, nascido até 31/03/2001.

Realfabetizagdo 1 — Conceito MB, B ou R.

Aptos /Encaminhados:
N -3764
% - 43
Aptos / Ndo Encaminhados
N —4308
% - 50
N3o Aptos / Encaminhados
N -630
% -7

Realfabetizagdo 2

Regras da Prefeitura:
62 Ano — Conceito |, Analfabetos.

Realfabetizagdo 2 — Conceito .

Aptos /Encaminhados:
N-1770
% - 22
Aptos / Ndo Encaminhados
N-5701
% - 74
N3o Aptos / Encaminhados
N -281
% -4
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Aptos /Encaminhados:
N — N3o Observado®

% -

Regras da Prefeitura: Aptos / Nao Encaminhados
Aceleragdo 2 Continuidade dos Alunos ingressos em 2011 N — N3o Observado
no Aceleragdo 2. % -

N3o Aptos / Encaminhados
N — Ndo Observado
9% -

Fonte: SME — RJ. Elaboragdo Propria.

Os resultados encontrados acima, mais precisamente na coluna da direita,
indicam que a demanda por esses programas é maior que o niumero de vagas que sao
ofertadas anualmente. Isso é interessante para essa dissertacdo pois caso todos os
demandantes estivessem nas turmas de correcao de fluxo ndo poderiamos refletir
sobre fatores associados a enturmacao ja que seriam as préprias regras da prefeitura
as explicagdes Unicas. Esse resultado apresentado, no qual a demanda parece ser
superior a oferta de vagas, acompanha conclusdes do estudo de Lima (2016), contudo,
a autora utilizou formas de investigacao (metodologias) diferentes e chegou a nimeros

gerais distintos.

Além de observar a respeitabilidade as normas da Prefeitura, testamos abaixo a
possibilidade de o fator determinante ndo ser apenas as regras, mas sim uma soma
entre o enquadramento as regras e se a escola enviou ou ndo alunos para o programa.
Com esse cendrio poderiamos explicar que o fator importante no processo de sele¢ao
seria a aptiddo pelas regras e estar em uma escola que envia ou oferece aos

estudantes essas politicas. O quadro abaixo responde essa possibilidade:

%% 0s alunos do Aceleragdo 2 ndo foram observados na tabela acima pois todos foram encaminhados de
forma direta do proprio programa. Essa foi uma decisdo prevista nos documentos oficiais de 2011 que
estipulavam que os alunos ingressantes no ano de 2012 ficariam até o final de 2013.
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Tabela 8: Alunos Aptos/ Ndao Encaminhados x Escolas Oferecem/ Enviam ou Nao

Alunos Aptos/ Nio
Alunos Aptos/ Nio Encaminhados em Escolas
Programas:
Encaminhados. que Ofereceram ou
Enviaram Alunos.
Realfabetizacdo 1 6960 2113
Aceleragdo 1 4308 2979
Realfabetizacdo 2 5701 3184
Aceleracdo 2 Ndo Observado N3o Observado

Fonte: SME-RJ.

Esse resultado, onde ainda sobra um nimero consideravel de alunos aptos que
ndo sdao encaminhados para a correcdo de fluxo em escolas que enviam e oferecem,
nos permite refutar a hipotese de que seriam as escolas os fatores diferencias que
pudessem explicar de forma exaustiva o fendbmeno, as regras e as escolas explicam
uma parte significativa da questdo, mas ndo exaurem as possibilidades de observar

outros fatores que também podem estar relacionados.

Com essas ameacas enfrentadas, podemos continuar a tentar resolver a
questdo que essa dissertagdo se propds e procurar outros fatores que podem estar

associados ao encaminhamento de alunos para as turmas de aceleracao.
5.3 Resultados Descritivos — Compara¢ao com a Rede

Nesse cendrio apresentado, podemos garantir que existe uma demanda
superior de alunos em condic¢des oficiais comparados ao numero de vagas ofertadas
para as classes de aceIeragéoZl, com isso podemos comecar a refletir quais seriam

outros fatores que poderiam explicar as chances de mesmo estando em situacdo para

o pressuposto de uma demanda superior de estudantes em condi¢do de ser enviados em relagdo ao
numero de vagas ofertadas é apenas uma opg¢do para o entendimento do fendémeno, pois ndo ha
informacdo oficial de que ocorra limitagdo de vagas. Existe a possibilidade do ndo encaminhamento
estar mais ligado a um diagndstico de “ndo necessidade” ou talvez condi¢des de resisténcia das familias,
do que uma suposta situacdo de escassez de vagas. Um melhor entendimento da questdo passa
também por pesquisar fatores que impactam o lado da oferta dessas politicas, ou seja, informac&es que
nos ajudem a explicar o porqué de algumas escolas decidirem ou ndo apostar em turmas de correcdo de
fluxo.
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0 envio ndo ser selecionado para essas turmas. A ideia aqui é tentar mais uma vez
identificar quem foi selecionado, tentando observar com mais atencdo quais
caracteristicas sdo capazes de funcionar como determinantes para inclusdao ou ndo dos
alunos nesses programas. Assim, o primeiro passo do trabalho foi observar
informagdes descritivas sobre esses agrupamentos, tentando buscar padroes
diferenciados nas composi¢des de classes de aceleragcdo em relagdo as caracteristicas

do restante da rede.

Nessas andlises descritivas, é importante lembrar que os resultados nao
garantem de forma robusta a possibilidade da existéncia de segregacdo na escolha dos
individuos remanejados para essas turmas, é reflexo, majoritariamente, de variaveis
externas a escola, desvantagens que grupos de alunos costumam enfrentar

relacionados principalmente a fatores histdricos, sociais e culturais.

Mesmo com seus limites, as andlises descritivas serdo importantes para pensar
em modelos superiores de andlise, principalmente por oferecerem pistas de quais
seriam algumas varidveis que parecem impactar na composicdo e selecdo desses
alunos. Assim sendo, ao leitor devemos ser justos em dizer que as frequéncias obtidas
apenas indicam determinadas conjunturas, ndo podendo ser utilizadas como
argumentos solidos para demonstrar situacdes de discriminacdo, por se tratar de

resultados relacionados ao mundo externo a escola.
5.3.1 — Informagdes de Desempenho e Comportamento Escolar
Atraso Escolar — Distorgao Idade-Série

Uma das principais caracteristicas que os alunos de classes de correcao de fluxo
compartilham estd relacionado a possuirem idades avancadas em relacdo as séries que
ocupam. Esse resultado deve ser esperado, pois € um objetivo claro dos programas
gue aqui vem sendo estudados, desenvolvidos principalmente para lidar com esse tipo

de publico e acelerar o aprendizado em busca de diminuir essa defasagem.

No quadro que pode ser observado abaixo, dividimos os individuos em trés
categorias de andlise: 1) Alunos ndo defasados; 2) Alunos defasados em um ano e; 3)

Alunos defasados em dois anos ou mais. A concepc¢do de defasagem que foi utilizada
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pode ser encontrada no Anexo 1, respeitando o entendimento da Secretaria Municipal

de Educacdo e suas normas.

Grafico 3 — Alunos Defasados Idade (%) — Programas x Rede (EF) 2013

Alunos Defasados Idade (%) - Programas x Rede (EF) 2013
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Fonte: SME-RJ.

As porcentagens dos individuos em situacdo de defasagem sdo maiores em
todos os programas comparando-se com os dados dos alunos regulares do Ensino
Fundamental. Além disso, observa-se que a condi¢cdo de aluno com dois anos ou mais
de defasagem nas turmas de correcdo de fluxo é maioria, excetuando-se o Realfa 1,
indicando que esses programas sdao oferecidos majoritariamente para alunos com

essas caracteristicas.

A baixa proporc¢ao de alunos defasados em turmas regulares da rede (15,2%)
estd relacionada as normas parcimoniosas estipuladas pela prefeitura que entendem a
defasagem apenas em casos que o aluno esta dois anos mais velho do que a idade
regular da sua série ou ano. No anexo 2, encontrado no final desse trabalho, é possivel
observar as condi¢cGes necessarias estipuladas pela SME para um aluno ser identificado

como defasado.

Assim sendo, devemos observar o grafico acima entendendo que essas medidas
subestimam o problema da distorcdo idade-série encontrado no municipio do Rio de

Janeiro.
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Desempenho Escolar

Os projetos, como inseridos na rede, se propdem a trabalhar com alunos que
oferecem dois tipos de problemas em sua trajetéria escolar: o atraso, anteriormente
ilustrado, e também alunos de baixo desempenho que apresentam dificuldades de
aprendizagem em suas turmas regulares. Assim, fomos procurar como estudantes
escolhidos para esses programas se comportavam nas provas formuladas pela
prefeitura. Como ja foi anteriormente explicado, possuimos dados referentes as provas
externas conhecidas como Prova Rio e também as Provas Bimestrais oferecidas pela
SME. Em ambas as provas, os resultados comparados foram os de 2012, entre alunos
gue ao final do ano foram encaminhados para algum dos programas e os scores de

alunos que continuaram em turmas regulares da rede.
Provas Externas Alunos Escolhidos — PROVA RIO

Tabela 9 — Programas e Turmas Regulares — Resultados de Proficiéncia Prova Rio

2012.
Programas e Turmas N MédialP SDLP MédiaMat SD Mat
Alunos Aceleracdo 1 - 32 Ano 413 145,4 40,1 158,99 47,5
Alunos Reafabetizacdo 1-32 Ano | 629 117,91 34,08 120,43 37,13
Alunos 32 Ano - Regular 45704 160,5 44,08 164,51 47,36
Alunos Aceleragdo 1 - 42 Ano 159 143,35 35,56 143,82 30,01
Alunos Reafabetizagdo 1 - 42 Ano | 1088 134,5 27,47 131,35 31,46
Alunos 42 Ano - Regular 44360 186,37 46,21 182,9 46,03
Alunos Aceleragdo 1 -72 Ano 0
Nota: Nao participaram da Prova Rio.
Alunos Realfabetiza¢do 2 - 72 Ano 0

Fonte: SME — RJ. LP = Lingua Portuguesa, Mat = Matematica, SD = Desvio Padrao.
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Desempenho Provas Internas Alunos Escolhidos

Tabela 10 — Programas e Turmas Regulares — Resultados das Provas Internas 2012.

Programas e Turmas N MédialP SDLP MédiaMat SD Mat

Alunos Aceleragdo 1 - 32 Ano 564 5,38 1,84 6 1,86
Alunos Realfabetizacdo 1 - 32 Ano | 1109 2,66 1,38 3,72 1,65
Alunos 32 Ano — Regular 55142 6,2 2,17 6,37 2,08
Alunos Aceleracdo 1 - 42 Ano 249 3,51 1,36 4,16 1,49
Alunos Reafabetizacdo 1 - 42 Ano | 1564 2,89 1,18 3,82 1,4
Alunos 42 Ano — Regular 50571 6,12 1,77 6,18 1,85
Alunos Realfabetizagdo 2 - 62 Ano 1331 3,43 1,44 3,67 1,43
Alunos 62 Ano - Regular 62419 6,05 1,83 5,82 1,83

Fonte: SME —RJ. LP = Lingua Portuguesa, Mat = Matematica, SD = Desvio Padrdo.

Em todas as médias observadas, alunos das turmas de aceleracdo possuem
resultados inferiores que os alunos das turmas regulares, independente de realizarem
as provas externas ou bimestrais. Além disso, vale ressaltar, que os alunos dos
programas de Realfabetizacdo possuem médias bem abaixo do restante dos alunos,

indicando que ali estao provavelmente os alunos identificados como analfabetos.

O resultado encontrado para alunos dos programas reforca que esses
programas recebem realmente alunos de baixo desempenho e atrasados como as

normas da prefeitura normatizam.
Numero de Faltas — Frequéncia

Anteriormente, quando discutimos os fatores que podiam levar a um
encaminhamento para uma politica de correcao de fluxo, abordamos que talvez o
comportamento dos alunos em relacdo a escola poderia ser um importante fator
explicativo. No entanto, sdo poucas as informacdes que os dados da SME apresentam
em relacdo ao comportamento dos alunos. O mais préoximo a esse debate seria a

questdo do numero de faltas e a frequéncia dos individuos. Esse dado funcionando
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como uma ideia do comprometimento do aluno em relagdo a escola e seus estudos.
Abaixo, sdo encontrados os resultados médios entre alunos que foram encaminhados
e alunos que se mantiveram em turmas regulares para a varidvel em questao,

lembremos que a possibilidade de frequéncia varia entre o e 100.

Tabela 11: Médias de Frequéncia — Programas x Rede (2012)

Programas e EF N Média Frequéncia SD Frequéncia
Aceleragdo 1 4045 91,07 7,95
Realfabetizacdo 1 5885 89,69 9,47
Aceleraggo 2% 4046 95,45 5,67
Realfabetizacdo 2 1853 85,67 10,3
Ensino Fundamental - Rede 407233 93,56 6,27

Fonte: SME — RJ. SD = Desvio Padrao.

As médias em trés cenarios sdao abaixo da média dos alunos que continuaram
em classes regulares, indicando que a frequéncia pode ser um fator importante na
escolha dos individuos, porém devemos refletir que essa varidvel provavelmente se
correlaciona com as varidveis anteriormente apresentadas como atraso e
desempenho, posteriormente esse estudo vai ser capaz de medir o peso de cada uma

dessas variaveis no encaminhamento dos alunos.

No futuro, essa situacdo, sera explicada de uma forma mais clara, porém, no
momento, é preciso saber que os alunos que em 2012 foram encaminhados ao
Aceleracdo 2, em 2013 ja eram do préprio Aceleracdo 2, com isso o resultado acima
gue posiciona o Aceleragdo 2 com frequéncia acima dos alunos do ensino “comum” é

reflexo de que esses individuos ja estavam em um desses programas no ano de 2012.
5.3.2 — Caracteristicas das Escolas em que os alunos estao inseridos

Numa segunda categoria de varidveis separamos informacdes relacionadas as
escolas dos individuos que foram encaminhados. Essa preocupacdo parece importante

pois devemos supor que as caracteristicas das escolas devem ser importantes na

22 . N « e ~ ;

O resultado, primeiramente estranho, com superioridade dos alunos do Aceleracdo 2 no nivel de
frequéncia em 2012 esta relacionado ao fato que a maioria esmagadora desses individuos ja se
encontravam matriculados no préprio Aceleragéo 2.
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explicacdo do encaminhamento ou ndo dos individuos. Como exemplo, se pegarmos
uma escola que ndo enviou alunos para nenhum dos programas podemos supor que
ali as chances ou probabilidades de ser selecionado sdo nulas independente das outras

variaveis observadas.

Com essas informagdes observamos abaixo algumas informagdes encontradas

nos Bancos de Dados sobre as escolas que os alunos estao matriculados.
Numero de Escolas que ofereceram os Programas em 2013:

Em primeiro lugar, apresento abaixo nimero total de escolas que ofertaram e
enviaram alunos entre os anos de 2012 e 2013. Essa informacdo foi decisiva para

montar os grupos de controle encontrados mais a frente na dissertagdo.

Tabela 12: Numero de Escolas que ofertaram o Programa em 2013 e Escolas que

Enviaram em 2012:

Escola: Ofertou em 2013 Enviou em 2012
Aceleracdo 1 255 339
Realfabetizacdo 1 371 506
Aceleragdo 2 200 207
Realfabetizac¢do 2 135 202

Fonte: SME — RJ. Nota: Observa-se que as escolas que enviaram em 2012 podem também ter ofertado
0s programas em 2013.

As frequéncias acima indicam que o programa mais oferecido pelas escolas
cariocas em 2013 foi o Realfabetizacdo 1, com um total de 371 que realizaram o
projeto. Além dessa informacgao importante o quadro também nos mostra um segundo
ponto relacionado a possibilidade de observar que o nimero de escolas que enviam
alunos e escolas que ofertam é diferente, indicando que é bastante possivel existir

uma pratica de migracao de estudantes para realizacdo desses programas.
Tamanho das Escolas dos Alunos Escolhidos:

Abaixo nos preocupamos em relacionar o tamanho das escolas que enviam ou
ofertam o programa se comparado as escolas que ndao enviam. Esse resultado que é

constante ao longo de toda dissertacdo indica que escolas maiores tém maior
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tendéncia de enviar ou ofertar o programa. Esse resultado é presumivel, pois devemos
supor que escolas maiores tém mais capacidade e interesse de ofertar um desses
programas, enquanto que para escolas pequenas oferecer um programa desses seria
um trabalho custoso, pois a relagdo de alunos que demandam essas politicas seria

pequena em rela¢do ao trabalho associado a iniciar uma dessas politicas.

Tabela 13: Média do Numero de Alunos na Escola em 2012 — Escolas que enviaram e

nao enviaram para os programas em 2013:

Escola: Ofertou + Enviou N3o Ofertou + Ndo enviou
Aceleracdo 1 234,79 155,79
Realfabetizacdo 1 218,62 150,22
Aceleracgdo 2 309,88 151,52
Realfabetizacdo 2 301,72 153,55

Fonte: SME —RJ.

Os resultados acima que demonstram médias superiores para todos os
programas para o grupo de escolas que ofertam e enviam vai ao encontro com os
achados de Lima (2016) que também argumentou que escolas maiores sdao mais

comuns em ofertar esse tipo de politicas.
Turno dos Alunos Escolhidos:

A dUltima informacdo sobre as escolas, que se mostrou interessante, esta
relacionada a organizacdo dos alunos em turnos no momento anterior ao
encaminhamento, aqui o ano de 2012. Essa preocupacdo esta vinculada a uma
literatura da area que ja foi capaz de encontrar clivagens especificas na montagem dos
turnos escolares. O grafico abaixo dividiu os alunos em trés categorias: alunos da

manha3, tarde e de tempo integral.
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Grafico 4 — Turno dos Alunos Escolhidos em 2012(%)
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Fonte: SME-RJ

As barras e suas respectivas porcentagens indicam a quantidade de alunos
escolhidos para cada programa e sua situacdo em 2012. Os resultados sdao diferentes
para os distintos programas em relacdo aos alunos que continuaram no Ensino
Fundamental regular. No caso dos programas de Realfabetizacdo, incide um maior
numero de alunos no turno da tarde, enquanto no caso do Acelerac;:?\o23 as

porcentagens estdo acima ou igual ao conjunto Ensino Fundamental.

Esse resultado pode ser explicado também por padrdes diferentes de turno
entre as séries, ou seja, podemos presumir que séries mais avancadas permitem maior
possibilidade de estudar a tarde. Com isso, ao trabalhar com um grupo de todos os
alunos da rede, enfrentamos uma comparacdo talvez injusta. Essa ameaca serd
enfrentada nas andlises posteriores com a utilizagdo de grupos de controle mais

equivalentes.

> Como expresso anteriormente, a superioridade dos alunos do Aceleragdo 2 no turno da manha em
2012 estd relacionado ao fato que a maioria esmagadora desses individuos ja se encontravam
matriculados no préprio Aceleracdo 2, provavelmente com maior incidéncia das turmas sendo
posicionadas no turno da manha.
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5.3.3 — Categorias relacionadas ao Perfil, Origem Social e Econ6mica de cada Aluno

Até o momento refletimos sobre as informagdes referentes ao
comportamento, desempenho e vida escolar dos individuos e também caracteristicas
das escolas na qual estdo inseridos, iniciando um debate sobre quais seriam os fatores
diferenciais entre grupos encaminhados e o restante dos alunos que se mantém no
Ensino Fundamental. No entanto, chegamos agora ao debate sobre as varidveis
adscritas, peca fundamental dos problemas enfrentados por grande parte dos estudos
da Sociologia da Educacdo, preocupacdo central do estudo atual. Como dito
anteriormente, é uma questdao para esse trabalho tentar observar se as varidveis de
perfil, sociais e econdmicas sdo capazes de explicar o encaminhamento dos alunos
para as turmas de corregao de fluxo. A essa comparagdo entre programas e turmas
regulares é importante relembrar que a maioria das diferencas observadas é
decorrente, principalmente, de fatores externos & escola, ou seja, desigualdades

extraescolares que se mantém dentro do percurso escolar.
Sexo

A primeira preocupacdo foi observar o sexo dos alunos que participavam desses
programas, esse interesse vai se relacionar com a maioria dos estudos educacionais no
Brasil e na América Latina que apresentam trajetdrias mais complexas e truncadas
para estudantes do sexo masculino, decorrentes de inUmeros fatores que acabam
dificultando a permanéncia na escola, o processo de aprendizado e o desenvolvimento

desse grupo.
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Grafico 5 - Porcentagem de Alunos por Sexo — Rede(EF) e Programas
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Fonte: SME —RJ.

Os dados referentes a composicdo de meninos e meninas nos programas de
aceleracdo de aprendizagem também reafirmam as dificuldades encontradas pelos
meninos em suas trajetdrias. As porcentagens acima indicam que esses espacos sdo
compostos, em sua maioria, por alunos do sexo masculino, numa relacdo de seis até
sete homens a cada dez alunos. Os resultados alusivos as séries regulares do ensino
fundamental apresentam um efeito mais equilibrado, em torno dos 50% para cada
sexo. Essa abordagem metodoldgica ainda é bastante fraca para supor que questdes
relacionadas a género estejam influenciando os professores e diretores na selecdo dos
alunos escolhidos. No entanto, hipoteticamente podemos supor que as diferencas
entre comportamento de meninos e meninas pode ser um fator importante na
conducdo de alunos para essas turmas especiais, em sua maioria podem ser os
meninos aqueles que possuem maiores dificuldades de comportamento dentro da sala
de aula e os professores optam por selecionar os alunos mais extremos, com o

objetivo de facilitar o prosseguimento e harmonia das turmas regulares.
Cor

Num segundo momento, nos debrucamos sobre padrées relacionados a cor dos

individuos, por também sabermos da importancia que essa informacdo pode
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relacionar as chances de sucesso escolar no nosso pais, seguindo o que um grande
conjunto de estudos ja abordou sobre a tematica. Na analise atual, por questdes
operacionais, decidimos construir a informacdo de duas formas: alunos brancos x

alunos ndo brancos e alunos brancos x alunos pardos x alunos pretos.
Grafico 6 - Porcentagem de Alunos por Cor — Rede (EF) e Programas

Brancos x Nao Brancos

Brancos x Nao Brancos (%) - Programas e Rede (EF) 2013
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Brancos x Pardos x Pretos
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Fonte: SME-RJ. A soma das porcentagens ndo completa 100% pela possibilidade de existir alunos de

outras cores.

Os dados apresentados acima, demostram que a comparagdao de alunos
identificados como brancos e alunos ndao brancos nos demonstram existir um aumento
de algo em torno de 13% na quantidade total de estudantes ndao brancos se
comparados com a composicdo comum das turmas regulares da rede. Esse indicador
reflete inidmeros fatores relacionados as dificuldades enfrentadas por esse grupo em
cendrios extraescolares. Como consequéncia das desvantagens identificadas para a
populacdo do Rio de Janeiro como um todo, os alunos ndo brancos também vao
expressar uma clivagem de setores da sociedade com rendas mais baixas e
backgrounds familiares menos intimos ao mundo escolar, gerando trajetérias escolares

futuras mais complexas.

No segundo grafico, separados por brancos, pardos e pretos. Observa-se que
dentro da categoria Ndo Brancos sdao os pretos que apresentam maior incidéncia nas
classes de correcao de fluxo, ao comparamos com a sua presenca e dimens3ao nas
classes do Ensino Fundamental. A realizar uma conta rapida, observamos que os pretos
estdao, aproximadamente, entre 16% dos alunos dos programas, isso significa que a
cada 100 alunos encaminhados em 2013, 16 eram pretos. Enquanto que aparecem em
10,6% das matriculas de classes regulares, ou seja, sdo 10 alunos pretos a cada cem.
Essa relagao expressa uma queda de 44% no tamanho desse grupo se compararmos
sua dimensdo entre turmas de aceleracdo de aprendizagem e os agrupamentos
regulares. Ao fazer as mesmas contas para o grupo de alunos pardos, percebemos que
existe uma queda observavel, no entanto, o grupo de pardos estdo em média 10% a
menos nas turmas regulares. Com isso, vale a pena seguir observando ao longo desse
trabalho o impacto sobre o grupo de pretos, pois os dados acima identificaram essa

tendéncia.

Esses resultados, ndo podem garantir que na realidade existe um processo
discriminatodrio conduzido por parte da burocracia escolar para determinar os alunos
gue serao encaminhados aos programas. No entanto, ao longo do trabalho em curso

iremos tentar construir melhores metodologias para tentar responder se essa
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diferenca que foi observada no grafico acima esta associada a processos extraescolares

ou determinacgdes e padrdes encontrados dentro do espaco escolar.

Escolaridade dos Pais

Na sequéncia dessas varidveis relacionadas a fatores externos ao processo
escolar, devemos nos ater sobre o impacto da escolaridade dos pais no aumento ou
diminuicdo das chances de ser encaminhado para uns desses projetos. Em muitos
estudos do campo educacional, tem sido demonstrado que a cultura escolar dentro de
casa funciona como um importante preditor do fracasso escolar. Nessa ldgica, as
familias que possuem mais tradicdo junto a espacos escolares conseguem repassar
valores e conhecimentos de forma a aumentar as oportunidades de seus pupilos.
Como exercicio de reflexdo e seguindo o que sabemos sobre o tema, devemos supor
que quanto maior a escolaridade dos pais serd menor a chance de o aluno passar por

uma situacao de ser encaminhado para uma determinada politica de aceleragao.

No grafico abaixo serdo expressos a porcentagem de pais e seus determinados
graus de escolaridade. Como encontrado nos dados, sdo utilizadas cinco medidas
ordinais: Analfabetos; Ensino Fundamental Incompleto; Ensino Fundamental; Ensino

Médio; e Ensino Superior.
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Grafico 7 — Porcentagem de Alunos pela Escolaridade dos Pais — Rede (EF) e

Programas

Escolaridade dos Pais - Programas e Rede (EF) 2013
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Como interpreta¢dao do observado acima, a preseng¢a de um maior pedaco da
barra em amarelo e vermelho indica que os pais das turmas regulares possuem
numeros relativos superiores de diplomas em Ensino Médio e Ensino Superior
Completo, indicando mais uma vez que a composicdo das turmas de aceleragdo é

nitidamente caracterizada por grupos de alunos em desvantagem potencial.

A preponderancia de alunos com pais de baixa escolaridade tende a refletir em
trajetdrias escolares mais complicadas, talvez fracassadas que consequentemente
tendem a aumentar a possibilidade de atraso escolar e baixo desempenho, levando ao
encaminhamento para esses projetos. Esse parece ser uma explicacdo ldégica e

teoricamente informada sobre os resultados para Escolaridade dos Pais.

No entanto, existe também, uma segunda possibilidade que ndo vai ser passivel
de ser testada na pesquisa, mas vale a pena ser citada como forma de reflexao. Existe
uma explicacdo onde os pais com escolaridades maiores sdo aqueles que tém mais
chances de participar de decisdes tomadas pela escola, diminuindo a possibilidade de
selecdo de seus filhos para as turmas de aceleracdo. Esse seria um fator relacionado a
influéncia que os pais podem realizar sobre a tomada de decisao em questao, ir ou ndo

para uma turma de corregao de fluxo.
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NIS

Na Jdltima das varidveis observadas, categorizadas como “Categorias
relacionadas ao Perfil, Origem Social e Econ6mica de cada Aluno”, nos preocupamos
como a caracteristica econdmica de sua familia pode impactar as suas chances de
selecdo. Essa ideia da renda familiar explicar os resultados escolares e é bastante
recorrente no campo educacional, ou seja, conjuntos familiares com mais recursos
possuem maior probabilidade em usufruir de recursos que possam alavancar as
trajetdrias escolares dos seus filhos. Além disso, devemos supor também, que a renda
pode funcionar como um elemento de discriminacdo e preconceito como
anteriormente foi dito sobre a cor. Com isso, ndo podemos descartar a possibilidades
do encaminhamento de um aluno para a classe de aceleragao estar relacionado a visao

que a burocracia possui sobre o individuo a partir da sua renda.

No entanto, a variavel renda ndo existe nos registros da Secretaria, com isso se
faz necessdrio a utilizacdo de uma informagdao aproximada sobre renda, chamada de
NIS - Numero de Identificagdo Social. O NIS é um cadastro realizado pela Caixa
Econdmica Federal que informa e identifica se o individuo é elegivel ou nao ao direito
a ter beneficios sociais. Na posse deste numero (NIS) os interessados podem se
candidatar aos diversos programas sociais do governo, como por exemplo, Bolsa
Familia, Garantia de Safra (destinado aos agricultores familiares), entre outros.
Normalmente, as inscricdes nos programas sdo realizadas na prefeitura da cidade.
Assim, ele funciona como uma aproximagao do que seriam alunos mais pobres dentro
da sua populacdo. Aparecendo como uma variavel dicotébmica nos dados, os individuos
se dividem entre aqueles que possuem ou nao o cadastro NIS e a varidvel utilizada no
trabalho atual confere ao estudante ser portador de NIS caso ele, seu pai ou a sua mae

estejam no cadastro.
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Grafico 8 — Porcentagem de Alunos NIS — Rede (EF) e Programas

Aluno NIS - Programas e Rede (EF) 2013
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Como observado nas outras varidveis, acima também é encontrado que as
classes de aceleragdo recebem percentualmente um maior nimero de alunos elegiveis
a beneficio social financeiro. Enquanto que para alunos das turmas regulares a ordem
de grandeza esta em 31% dos estudantes, no cendrio para as turmas de corregao de

fluxo falamos de algo em torno de 40% a 50% das familias cadastradas no NIS.

Por se tratar de uma variavel Dummy ou dicotébmica, ou seja, estar habilitado
ou ndo estar habilitado, perdemos a complexidade de informacdes e analises possiveis
que uma variavel intervalar permitiria. Além disso, devemos lembrar que essa
diferenca ndo posiciona uma comparacdo entre grupos de ricos ou pobres, pois na
realidade o universo como um todo é formado principalmente por alunos de classe
média e pobres, pois sdo esses, majoritariamente, os que estdo inseridos na escola
publica no Rio de Janeiro. A elite, em sua maioria, encontra outras op¢des de escolas
para seus filhos, preferencialmente, na rede privada. Nessa perspectiva, o NIS pode ser
analisado apenas como uma comparac¢ao entre os pobres contra os mais pobres da sua

distribuigado.
Conclusao dos Resultados Descritivos — Comparando com a Rede

O conjunto dos resultados relativos a comparacao entre os alunos das turmas

de correcao de fluxo e os estudantes das turmas regulares apresentam, no momento,
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um cenario inicial sobre a investigacdo em andamento. No entanto, ja é possivel
refletir sobre as pistas que elas parecem apontar, indicando quais os padrdes que

comegam a delinear diante de nés.

Nessa perspectiva, em primeiro lugar, devemos apontar que dentro das
varidveis relacionadas a vida escolar dos alunos, atraso e o desempenho escolar
aparecem como fatores que diferenciam o grupo dos alunos das turmas de aceleracao.
Esses possuem numeros médios abaixo dos resultados encontrados nas turmas
regulares, algo que ja era relativamente esperado, pois sdo varidveis muito préximas
daquilo que as regras oficiais da prefeitura estipulam para o enquadramento de alunos

a serem encaminhados por essas politicas.

Em segundo plano, os resultados indicativos das informagdes das escolas que
enviam seus alunos demostram uma tendéncia a escolas maiores. Como hipodtese,
podemos inferir que este dado pode estar relacionado a algum tipo de dificuldade das
escolas pequenas se organizarem e desejarem ofertar essas politicas. Enquanto isso, os
indicadores sobre turno apresentaram ser pouco importantes como explicacdo do
encaminhamento ou nao dos alunos, vale a pena observar se esse padrdao permanece

até o fim do estudo.

Os numeros sobre género, cor, escolaridade dos pais e renda seguem a mesma
linha de inimeros trabalhos no ambito da sociologia da educa¢dao, quando observam
que a escola ainda parece ser um lugar resistente e complexo, para agrupamentos
socialmente ja desfavorecidos e descriminados em espacos externos a escola. O
qguadro que se observou, ainda demonstra a dificuldade da escola em fazer um papel
qgue a ela é atribuido de diminuir as desigualdades extraescolares. Com isso os
elementos aqui analisados somam-se a esse debate, refletindo sobre a necessidade de
solucbes capazes de reduzir as distor¢Oes anteriores a escola, usufruindo-se de

politicas voltadas especificamente para o publico em questdo.

Essa conclusdo parece ser um primeiro resultado sélido da dissertagcdo em
curso, tema que serd novamente retomado junto as conclusGes desse trabalho. No
entanto, é preciso que o leitor entenda que mesmo esses resultados indicando um

cenario desigual de distribuicdo dos alunos da rede, é preciso reafirmar que com esse
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tipo de comparacdao ainda ndao somos capazes de garantir que essas turmas de
aceleracdo selecionem seus alunos considerando fatores relacionados a essas varidveis

acima observadas: sexo, cor, escolaridade dos pais e NIS.

Tal impossibilidade é decorrente da ameacga de existir outras explicagOes
possiveis para esses numeros, hipoteticamente podemos pensar que essas variaveis,
com suas implicacdes no mundo real, podem estar gerando resultados escolares
piores, sendo esse baixo desempenho detectado como o possivel fator que,
consequentemente, levam alunos a serem encaminhados para essas turmas. Ou seja,
as desigualdades por meio dessa 6tica teriam sido geradas em um periodo anterior a
selecdo desses alunos para essas turmas, fortalecendo, desse modo, o argumento
critico relacionado a um problema de precedéncia causal. Nesse cenario, nao
poderiamos contabilizar ao espaco interno da escola, e sua burocracia, como
produtores da segmentacdo que observamos com os dados de indicadores sociais e de

renda.

A sequéncia da dissertacdo vai tentar apurar os contextos de comparacdo para
observar se os resultados encontrados até agora se sustentam em condi¢cdes em que
0s grupos a serem comparados sejam mais equivalentes. A tendéncia é que resultados
de comparagdes entre grupos mais préximos produzam conclusdes mais seguras e

balizadas sobre o fendmeno em discussao.
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Cap. 6: Comparagao com Grupos de Controle

Os resultados relativos a comparagdo com todos os alunos do Ensino
Fundamental pode ser uma informacdo importante para analisar oportunidades
desiguais entre grupos com caracteristicas extraescolares em desvantagem. No
entanto, nos dizem muito pouco sobre os processos intraescolares referentes as

decisGes tomadas por agentes inseridos no espacgo escolar.

Ao lembrar-se da discussdo proposta ao longo de todo esse trabalho, estamos
mais preocupados em observar fatores internos ao processo escolar capazes de
explicar o encaminhamento de um aluno de turma regular para alguma das politicas

gue vem sendo abordas desde o comeco dessa dissertacao.

Com essa perspectiva, mais preocupada com o problema intraescolar, fomos
obrigados a refletir outras metodologias capazes de diminuir os efeitos das
externalidades encontradas anteriormente. A saida encontrada foi trabalhar com
apenas individuos em condi¢cGes equivalentes dentro da escola e medir aqueles que,
posteriormente, sdo encaminhados e aqueles que continuam em turmas regulares.

Essa investigacdao pode ser observada da seguinte maneira:

Figura 1:

Turmas Regulares

Conjunto de alunos em

Situagao Equivalente:

Programa de Correcao de

Fluxo.

No entanto, refletir sobre o que seriam individuos em situacdo equivalente
parece ser um desafio nas maos do pesquisador, podemos pensar que no mundo real
ndo existe equivaléncia entre dois individuos diferentes pelo fato de que cada
trajetdria e organismo sdo unicos por definicdo. Ou seja, ndo existem pessoas que
deram os mesmos passos em toda a sua vida, tiveram os mesmos amigos, participaram

das mesmas conversas e mais milhdes de fatores que podemos garantir que nao
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existem individuos iguais. No entanto, no caso da investigacdo cientifica podemos
escolher determinadas premissas para conceituar aquilo que consideramos

equivalente. Ao leitor, cumpre o papel de decidir se aceita ou nao tais premissas.

Na conjuntura do trabalho atual poderiam ser definidas essas premissas de
diversas maneiras: ser homem poderia ser o fator determinante para gerar a situagao
de equivaléncia, mas também poderiamos trabalhar apenas com moradores de
determinada regido da cidade ou com estudantes em situa¢ao de atraso escolar, as
possibilidades de construir grupos equivalentes sdo iniUmeras dependendo de qual é a

sua preocupacdo de pesquisa.

Como uma das preocupacgdes centrais da pesquisa é observar, internamente, o
processo de selecdo dos alunos para as politicas de correcdo de fluxo, foi necessario
refletir sobre alguma premissa que possibilitasse criar grupos que fossem equivalentes
em suas chances de serem encaminhados para esses programas. Nessa ldgica, ndo
poderiamos estar falando de alunos exemplares dentro da escola, pois esses ndo sdo o
publico alvo das medidas de correcdo de fluxo, era necessdrio limitar nosso universo

apenas aos alunos que contemplavam esse determinado publico alvo.

Portanto, era preciso encontrar medidas que possibilitassem a montagem
desse grupo, a ideia entdo foi utilizar as regras oficiais da prefeitura sobre normas de

enturmacao, utilizando como definidores dos grupos em equivaléncia.

Tabela 4 (Cdpia): Fatores para Enturmagao nos Programas (2012-2013).

Programas Fatores para Enturmagao SME:

Realfabetizacdo 1 Regras da Prefeitura:

32 Ano: Alunos Defasados e com Conceito I(Insuficiente), Analfabetos.
32 Ano — NCM: Alunos com Conceito |, Analfabetos.

42 Ano — Conceito |, Analfabetos.

52 Ano — Conceito |, Analfabetos.

Realfabetizacdo 1 — Conceito |, Analfabetos.

Aceleragdo 1 Regras da Prefeitura:
32 Ano: Alunos nascidos até 31/03/2001
e aqueles com Conceito | (Insuficiente).

32 Ano — NCM: Alunos com Conceito MB, nascidos até 31/03/2001.




98

42 Ano - Conceito |, nascido até 31/03/2001.

Realfabetizagdo 1 — Conceito MB, B ou R.

Realfabetizagdo 2 Regras da Prefeitura:

62 Ano — Conceito |, Analfabetos.

Realfabetizagdo 2 — Conceito I.

Aceleragdo 2 Regras da Prefeitura:

Continuidade dos Alunos ingressos em 2011 no Aceleragdo 2.

Fonte: SME —RJ.

Apds utilizar as regras acabamos possuindo um nimero muito menor de alunos
no conjunto de nossos dados, agora estariam ali apenas aqueles que compartilhavam
das regras acima. No entanto, era entendido que como algumas escolas ndo enviavam
alunos para o programa era necessario, de alguma maneira, excluir esses casos
referentes aos alunos que ndao eram publico alvo da politica, por ndo estarem nas
escolas ideais para isso. Dessa forma, determinamos como premissa de equivaléncia

estar ou n3o em uma escola que envia para o programa especifico?.

Com essa segunda premissa, aumentamos esse “enxugamento” com apenas
alunos que estdo posicionados nas escolas que enviam, ou seja, que em algum
momento a burocracia escolar precisou tomar a decisdo de encaminhar ou ndo o aluno
para determinado programa. Porém, como o objetivo do estudo era observar os
fatores relacionados a saida de uma turma regular e encaminhamento para uma turma
de correcdo de fluxo, ainda foi necessario a retirada dos alunos que ja se encontravam
em uma turma de correcao de fluxo. Tal procedimento foi realizado por entender que

esse subgrupo poderia acabar “envenenando” a andlise.

As premissas podem ser vistas como filtros, sendo as setas as premissas/filtros:

** Essa é uma decis3o discutivel. As escolas gue ndo enviaram ndo estariam impedidas, a principio, de
enviar seus alunos. Isso parece ser uma decisdo da gestdo escolar que opta pelo ndo encaminhamento.
O grupo de alunos elegiveis ou equivalentes nas escolas que ndo enviaram poderia ser também uma
comparagao muito interessante para trabalhos futuros.
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Figura 2:

Todos os Alunos da Rede

Apenas Alunos conforme as Regras oficiais.

Apenas Alunos conforme as regras oficiais, em Escolas que enviam.

Apenas Alunos conforme as regras oficiais, em Escolas que enviam e que nao
estavam em uma turma de correcao de fluxo. (Conjunto de alunos em Situacao

Equivalente)

Ao fim desse processo, ficamos apenas com os alunos que conforme as
premissas utilizadas estariam em uma situacao equivalente para serem escolhidos
para uma turma de aceleragdo. A Ultima medida necessaria era separar os alunos que
continuaram em turmas regulares no ano sequente, que serdao chamados de grupo de

controle, e aqueles encaminhados para os programas.

Figura 3:

Turmas Regulares

Conjunto de alunos em

Situacdo Equivalente:

Programa de Correcdo de

Fluxo.

O trabalho, depois de possuir os dois grupos bem delimitados, deu inicio a uma
série de comparac0Oes sobre as caracteristicas e diferencas entre eles. A ideia subscrita

nessas comparacoes foi tentar identificar quais seriam alguns fatores que poderiam
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expressar diferencas substanciais entre agueles que sdo encaminhados e aqueles que
continuam em turmas regulares, consequentemente, projetando que essas diferencas

imprimem a importancia dos fatores na explicacdo do fenémeno.

Nas préximas paginas iremos fazer esse procedimento para cada programa
especifico. O leitor podera observar quais foram as perdas e diminui¢do do seu espacgo
amostral com a conclusdo do procedimento de equalizacdo dos grupos. Em relacdo a
interpretacdo dos resultados contidos nas tabelas que serdo expostas, é importante se
preocupar, em especial, com duas informacdes: a diferenca entre os grupos que
representa a grandeza e os p-value, que como anteriormente citado, funcionam como
indicadores de que as diferencas observadas sdo significativas para a populagdo como

um todo, podendo garantir distingdo entre os agrupamentos.
6.1 - Realfabetizagao 1

Numa decisdo calcada na localizagdo dos programas ao longo do Ensino
Fundamental, decidi por comecar analisando o projeto Realfabetizacdo 1. Ao trabalhar
com a politica inicial para alunos de correcao de fluxo, estamos observando um
cenario no qual a interferéncia da possibilidade de tracking é menor que nos outros
programas, facilitando a observacado dos fatores relacionados a primeira escolha para

uma turma de aceleracao.

Na figura abaixo apresento o procedimento para construcdo dos grupos de

analise e seus N’s (nUmero total de casos) respectivos:



Figura 4:

Grupo Realfabetizagao 1
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Grupo Controle (Alunos nao Selecionados)

N de Alunos Iniciais: 6952

N de Alunos Iniciais:

Sdo retirados os
alunos que ndo
respeitam as regras
oficiais e também
alunos que tem
informacao faltante
sobre as regras

oficiais.

Regras da Prefeitura:
32 Ano: Alunos
Defasados e com
Conceito |
(Insuficiente).
Analfabeto.

32 Ano — NCM: Alunos
com Conceito |,
Analfabeto.

42 Ano — Conceito |,
Analfabeto.

52 Ano - Conceito |,

Analfabeto.

N de Alunos nessa Etapa: 5348

N de Alunos nessa Etapa : 6960

Sdo retirados os
alunos que respeitam
as regras oficiais, mas
que estavam
anteriormente em
algum projeto de
corregao de fluxo,
por estarem fazendo
de novo o
Realfabetizacdo 1 ou
por migrarem do

Aceleragdo 1.

Sado retirados os Alunos
em escolas que ndo
enviaram alunos para o
Realfabetizacdo 1 e
também alunos que
foram encaminhados
para o Aceleragdo 1,
por entender que
esses casos nao estao
competindo para
entrar no

Realfabetizagdo 1.

N Final de Alunos: 4412

N Final de Alunos: 4847
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Problema

Ameaca: O Realfabetizacdo 1 foi um projeto desenvolvido para alunos analfabetos segundo
as regras oficiais. Porém nao possuimos informacdes de quais sdo os alunos analfabetos da
rede, com isso temos uma ameaca referente a possibilidade dos alunos do grupo de
controle ndo terem sido escolhidos por ndo serem analfabetos. Resta a informacao de que

possuiam conceito I.

Com os grupos formados, iniciamos a analise das varidveis de interesse, ou seja,
iniciamos a observacdo dos fatores que postulamos anteriormente, ja que tais dados
sdao fundamentais para tomada da decisdo alusiva a selecdo dos individuos para os
projetos. Como foi feito na comparacdo com os resultados com o Ensino Fundamental,

também iremos analisar as varidveis uma por uma ao longo das préximas paginas.
6.1.1 — Informagdes de Desempenho e Comportamento Escolar
Atraso Escolar — Distor¢do Idade-Série

Na mesma ordem do que foi feito em relagcdo as comparagées com o Ensino
Fundamental, iniciamos abordando informacgdes indicativas da vida escolar dos alunos.
Essas varidveis, segundo as normas e regras da Prefeitura, devem maximizar a

explicacdo das supostas escolhas para o encaminhamento.

Na tabela abaixo comegamos comparando as médias entre os o grupo e alunos

Realfabetizacdo 1 e seu respectivo Grupo de Controle:

Teste T- Dois Grupos 1: Média de Anos Defasados

N Média Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetiza¢do 1 4412 ,9241 1,53472 ,02311
Grupo de Controle 4847 ,5294 1,30442 ,01874
Diferenca ,39467
T-statics 13,267
Df 8696,549
p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Os resultados do Teste t indicam que a diferenca entre as médias dos Grupos é

significativa estatisticamente e parece que a grandeza dessa distingdo se da porque
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podemos observar que alunos matriculados na corre¢do de fluxo possuem, em média,

0,4 anos a mais de defasagem em comparac¢do com os alunos do Grupo de Controle.

Esse comparativo indica que quanto maior for a sua defasagem ou seu atraso,
em relacdo a série que o aluno deveria estar, vai aumentando as chances de o
individuo ser encaminhado a um desses projetos. Esse resultado acompanha a
argumentacao que identifica essas politicas como interversdes destinadas a enfrentar

o problema endémico do atraso escolar.
Desempenho Provas Externas — PROVA RIO

Na sequéncia iniciamos a observacdao de dados para os dois agrupamentos. Em
primeiro lugar dos resultados da Prova Rio de 2012 e, posteriormente, das Provas

Bimestrais distribuidas pela prefeitura.

Estamos atentando para as provas de 2012, com o objetivo de analisar se os
alunos foram encaminhados em 2013 para o Realfabetizagdo 1. Esse processo é
necessario para garantir que os dados sejam precedentes a tomada de decisdo ao
encaminhamento. Vale a pena observar que os dados referentes a Prova Rio
apresentam uma perda amostral muito superior a todas as outras informacdes®, esse
“attrition”® indica para uma boa investigaco no futuro, na perspectiva de se perceber
a existéncia de praticas de Gaming27 por parte das escolas. A ndo participa¢dao dos
alunos nessas condicdes deve supostamente gerar uma inflacdo nos indicadores para

toda a rede, pois ao excluir os piores alunos a tendéncia é que a média geral aumente.

Abaixo estdo os resultados de proficiéncia para a prova de portugués, a escala

da Prova Rio esta contida no intervalo de 0 & 500:

% Esses resultados de altas taxas de Perda Amostral também s3o identificados nas Tabela 9 e 10 (pagina
73).

*® Na maioria da literatura internacional, Attrition aparece como um termo referente a perda amostral
da investigacdo.

7 A pratica de Gaming é conhecida na literatura como um conjunto de estratégias do corpo escolar,
com o objetivo de manipular resultados nas avaliagdes externas.
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Teste T- Dois Grupos 2: Desempenho Prova Rio 2012 - Portugués

.. A Desvio Erro
N Média Portugués Padrio Padrio
Realfabetizagdo 1 1484 130,501606 31,4645239 ,8167783
Grupo de Controle 2246 140,926633 34,0588615 ,7186629
Diferenca -10,4250269
T-statics -9,582
Df 3344,072
p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Os numeros acima indicam que estatisticamente alunos do Grupo de Controle
atingem resultados superiores em portugués na Prova Rio do que o “Grupo
Tratamento”, mesmo o agrupamento Realfabetizacdo 1 sendo mais velho como foi
observado no tépico anterior.

Esse resultado, supostamente, pode estar relacionado a ameaca que foi
observada anteriormente relativa a possibilidade de o Grupo de Controle possuir um
numero significativamente maior de alunos alfabetizados do que os encaminhados. O
cenario acima fortalece a explicacdo em que as regras da Prefeitura estdo sendo
respeitadas e que o diferencial de ser ou ndo analfabeto pode estar sendo um fator de

muita importancia para o momento de envio.

Teste T- Dois Grupos 3: Desempenho Prova Rio 2012 - Matematica

N Média Matematica Desvio Padrdo  Erro Padrdo
Realfabetizacdo 1 1483 129,194851 34,5897988 ,8982091
Grupo de Controle 2250 137,821733 34,2986188 ,7230784
Diferenca -8,6268820
T-statics -7,495
Df 3731
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Em relacdo aos desempenhos de Matematica, os dados parecem seguir o

mesmo caminho observado para a prova de Portugués.
Desempenho Provas Internas Alunos Escolhidos

Em primeiro lugar, o que observamos foi um nimero muito menor de perda
amostral do que o caso das Provas Externas, esse panorama melhora

consideravelmente a confianga em relagao aos dados obtidos.
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Abaixo apresento os dados para médias em Portugués, vale lembrar que de
forma distinta aos dados para Prova Rio, o intervalo possivel da Prova Bimestral é

entre 0 e 10 como uma prova escolar comum.

Teste T- Dois Grupos 4: Média Provas Bimestrais Portugués 2012

N Média Portugués Desv~|o Erro Padrdo
Padrdo
Realfabetizagdo 1 4390 3,0497 1,34013 ,02023
Grupo de Controle 4793 3,3661 1,31013 ,01892
Diferenca -,31647
T-statics -11,437
Df 9181
p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

As tendéncias acima acompanham o que foi observado nas Provas Externas,
onde, de forma estatisticamente significante, os alunos que posteriormente serdo
encaminhados ao Realfabetizacdo 1 acabam obtendo resultados médios piores nessas
avaliagoes.

Na mesma ideia do que foi apresentado anteriormente, tais resultados
fortalecem a assertiva de que nas turmas de acelera¢cdo estd a maioria dos alunos
analfabetos, em especial, guando comparado com os alunos do grupo de controle, que

se mantém em classes regulares.

Teste T- Dois Grupos 5: Média Provas Bimestrais Matematica 2012

N Média Matematica Desvio Padrdo  Erro Padrdo
Realfabetizacdo 1 4382 4,2370 1,75754 ,02655
Grupo de Controle 4780 4,0189 1,50028 ,02170
Diferenca -,21817
T-statics 6,362
Df 8650,387
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

No entanto, os resultados para Matematica se apresentaram de forma distante
do esperado. Aqui, esperdvamos encontrar o mesmo padrdo anterior com
superioridade do Grupo de Controle, porém de forma significativa alunos que foram
selecionados possuem resultados superiores para Prova de Matematica, mesmo que a

ordem de grandeza da diferenca seja um pouco abaixo da encontrada no caso do
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Portugués. Esse fenOmeno pode tentar ser explicado pela maior incidéncia de homens
no grupo de tratamento, pois grande parte da literatura identifica que alunos do sexo

masculino atingem resultados melhores em matemadtica que suas colegas.
Numero de Faltas — Frequéncia

Na mesma perspectiva do que foi feito para as comparagdes com o Ensino
Fundamental, decidimos utilizar a frequéncia por se tratar um dos Unicos indicadores
que possuimos talvez mais préoximo a situagdes relacionadas ao comportamento dos
alunos. Abaixo estdo as médias encontradas para os agrupamentos, lembrando que

essa variavel varia entre 0 e 100:

Teste T- Dois Grupos 6: Média Frequéncia

N Média Desvio Padrao Erro Padrdo
Realfabetizacdo 1 4412 89,37 9,616 ,145
Grupo de Controle 4847 89,20 10,119 ,145
Diferenca ,170
T-statics 828
Df 9257
p-value ,408

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Da primeira vez até o momento, a variavel observada demonstra nao ser
significativa em relacdo aos grupos de interesse. Essa situacdo acontece quando nao
somos capazes de garantir, por meio das médias e erros padrdes, a existéncia de
diferencas reais no nivel da populacdo, entre esses dois agrupamentos. Com isso,
podemos refletir que a frequéncia parece ndao ser um condicional importante para

explicar o processo de sele¢do para o Realfabetizacdo 1.
6.1.2 — Caracteristicas das Escolas em que os alunos estao inseridos
Tamanho das Escolas dos Alunos Escolhidos:

Agora saimos das informacdes da vida escolar do aluno e nos preocupamos
com os dados referentes as escolas em que esses alunos estavam matriculados em
2012. O tamanho da Escola como ja analisado para comparacdo com o Ensino

Fundamental pareceu responder bem a explicacdo do fenébmeno.
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Teste T- Dois Grupos 7: Média Tamanho da Escola

N Média Desvio Padrao Erro Padrdo
Realfabetizacdo 1 4412 601,3252 347,61378 5,23334
Grupo de Controle 4847 564,5967 336,49103 4,83322
Diferenca 36,72859
T-statics 5,164
Df 9257
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Os resultados para comparagdao com o grupo de controle também chegaram a
resultados significativos para o tamanho das escolas, com superioridade para as
escolas dos alunos que em 2013 estavam no Realfabetizacdo. A hipdtese que guia
esses numeros parece ser que escolas maiores estdo mais propensas a oferecer o
programa, com isso aumentando a possibilidade dos seus préprios alunos serem

encaminhados. A suposicao ja foi debatida anteriormente.
Turno dos Alunos Escolhidos:

Nas comparacdes anteriores por se tratarem de varidveis numéricas,
intervalares e continuas foi permitido a utilizagdo do Teste t de Student para diferenca
entre médias. No entanto, a partir de agora iremos iniciar a analise de varidveis
dicotdmicas onde a média funciona como a propor¢ao de alunos de uma categoria.
Aqui, como a categoria de referéncia é estudar o turno Manha ou Tarde devemos
supor que quanto mais a nossa taxa de proporgdo se aproxima de 1 (um), significa
dizer que temos mais alunos nessas condi¢cdes no grupo. Com esse desafio, utilizamos
o teste de Qui-Quadrado que tenta encontrar associatividade entre as varidveis
expostas: 1) Estar no Realfabetizacdo 1 em 2013 (Dummy Realfabetizacdol); e 2) Turno

dos Alunos em 2012 (Versao Dummy).

Teste Qui-Quadrado 1: Proporg¢oes Turno dos Alunos

N Proporgao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizacdo 1 4352 ,5859 ,49262 ,00747
Grupo de Controle 4712 ,4824 ,49974 ,00728
Diferenca ,10355
Qui-Quadrado p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Manha e Integral = 1: Tarde = 0. Nota: O teste Qui-Quadrado
garante associatividade entre as duas variaveis.
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Os resultados acima apontam que os alunos que acabam sendo encaminhados
ao Realfabetizagdo 1 tendem a sair em maior nimero das turmas da Manha se
comparados com o Grupo de Controle. As diferencas sdo apresentadas de forma
significativa e ndo compactuam com alguns achados da drea que identificam nas
turmas da Tarde normalmente os piores alunos da Rede. Essas proporcdes podem
estar correlacionadas com a prépria caracteristica das escolas que oferecem ou enviam

esses alunos. Portanto, devemos estar atentos a essa variavel nas proximas etapas.

6.1.3 — Categorias relacionadas ao Perfil, Origem Social e Econ6mica de cada Aluno

Na preocupacdo referente a possivel escolha dos individuos segundo fatores
sociais e econ6micos, haviamos refletido sobre as desigualdades possiveis relacionadas
em sua maioria a fatores externos a escola e que os resultados de comparacdao com

resto dos alunos do Ensino Fundamental demonstraram.

A seguir, a diferenga nos proximos tdpicos estd mais relacionada a fatores
internos ao colégio e possiveis padrdes de atuacao da burocracia escolar em lidar com

alunos de grupos sociais distintos.
Sexo

Teste Qui-Quadrado 2: Proporg¢des Sexo

N Proporgao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetiza¢do 1 4412 ,3373 ,47283 ,00712
Grupo de Controle 4847 ,3767 ,48462 ,00696
Diferenca -,03947
Qui-Quadrado p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Masculino = 0, Feminino = 1. Nota: O teste Qui-Quadrado garante

associatividade entre as duas variaveis.

Os numeros referentes ao sexo dos alunos encaminhados indicam que no
grupo dos alunos selecionados para o Realfabetizacdo 1 a proporgdo de alunos
homens é maior, com garantias estatisticas dessa distingdo. No entanto vale chamar
atencdo que diferencialmente da comparacao com o universo dos alunos do Ensino
Fundamental, onde turmas regulares apresentavam 13 meninas a mais que o

Realfabetizacdo 1 a cada 100 alunos. Aqui podemos observar que essa diferenca cai
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para a casa de trés meninas a cada 100, esse padrdo indica uma suposta
“desidratacao” da importancia dessa varidvel. Com isso espera-se, atentamente, os
resultados procedentes de outras metodologias, para que possamos observar se essa

variavel se conserva expressiva.
Cor

Teste Qui-Quadrado 3: Proporg¢oes Cor

N Proporcao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizacdo 1 4271 ,2615 ,43952 ,00673
Grupo de Controle 4708 ,2955 ,45630 ,00665
Diferenca -,03392
Qui-Quadrado p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * | Ndo Brancos = 0, Brancos = 1. Nota: O teste Qui-Quadrado
garante associatividade entre as duas variaveis.

Em relacdo a variavel Cor, com dicotomia entre alunos Brancos e ndo Brancos,
também observamos diferenca estatisticamente significante. Mas como também foi
observado para a varidvel Sexo, percebe-se um processo de “desidratacdo” se
confrontado com os resultados encontrados na comparacdo com todo o Ensino
Fundamental. Anteriormente, os alunos da Rede apresentavam, em média, 13 alunos
Brancos a mais do que o conjunto do Realfabetizacdo 1, para cada cem alunos
observados. Porém, utilizando a metodologia do grupo de Controle equivalente, esse
numero cai para uma diferenga em torno de trés alunos Brancos a cada 100. Com isso,
vale atentar para como essa varidvel vai se comportar no momento das andlises de

Regressao.
Escolaridade dos Pais

No caso da Escolaridade dos Pais, por se tratar de uma variavel ordinal, foi
necessario a utilizacdo de outro tipo de teste de comparacdo de médias. O teste Mann
Whitney U, ilustrado abaixo, representa uma tentativa de utilizar as medianas como
informacado ideal para comparar resultados entre grupos independentes. O processo é
definido pela ordenacdo e soma das posicdes de todos os casos de cada grupo,
ranqueando a variavel no seu sentido ordinal e comparando com o ranking do grupo
“rival”. Os resultados encontrados também podem ser analisados através da estatistica

p-value, utilizada anteriormente nos T-tests, com mesma interpretacao.
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Teste Mann-Whitney U 1: Escolaridade dos Pais

N Média das Posicbes SPooTiZ(“)d:ss
Realfabetizacdo 1 3987 3989,00 19380051,00
Grupo de Controle 4413 4391,58 15904149,00
Mann-Whitney U 7954071,00
Z -8,196
p-value ,000

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

As indicacoes do teste Mann-Whitney U indicam que a média das posi¢coes do
Grupo de Controle é superior que o Grupo Realfabetizacdo 1. Essa diferenca é
garantida estatisticamente pelo p-value tendendo a zero. A tendéncia observada
acompanha os resultados das comparacGes anteriores que ja apresentam a
escolaridade dos pais como um fator que parecia ser importante no perfil dos alunos

encaminhados para o Realfabetizagao 1.

NIS

Teste Qui-Quadrado 4: Proporgoes NIS

N Proporgao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizacdo 1 4412 ,4805 ,49968 ,00752
Grupo de Controle 4847 ,4739 ,49937 ,00717
Diferenca ,00661
Proportion Test p-value ,525
Qui-Quadrado p-value ,525

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Cadastrado NIS = 1, Ndo Cadastrado NIS = 0. Nota: O teste Qui-
Quadrado ndo garante associatividade entre as duas variaveis.

Por fim, utilizando o NIS como uma proxy de renda n3ao fomos capazes de
observar diferencas estatisticamente significantes entre o grupo de controle e o grupo
Realfabetizacdo 1. Esse resultado indica que a “desidratacdo” das diferencas
encontradas nas comparagdes com o Ensino Fundamental é superior para o caso do
NIS, indicando que ndo somos capazes de refutar a possibilidade da proporc¢do de
alunos em cada grupo ser igual. A renda comeca a sumir como um fator importante

para explicar o encaminhamento ou ndo de alunos para politica em analise.
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6.1.4 Regressao Logistica

No decorrer de toda a dissertagdo, ouve uma preocupagdo em buscar
procedimentos distintos para tentar fortalecer a investigacdo em curso, procurando
encontrar os principais fatores associados a ser encaminhado para uma turma de

correcdo de fluxo.

A préxima tentativa foi utilizar de modelos probabilisticos para tentar medir
quais seriam as varidveis que melhor compreendem o fen6meno. Com explicagao no
capitulo quatro, a regressao logistica € um instrumento interessante para esse tipo de
guestdo onde varidveis independentes podem explicar um resultado de sucesso ou

fracasso para determinado evento.

Nessa etapa, continuamos usando apenas os individuos que anteriormente
“participaram” dos grupos de controle e os alunos encaminhados, essa informacdo é
importante porque o que a regressdo estd fazendo é mais uma vez comparando esses

agrupamentos de “sucesso” e “fracasso”.

Os resultados serdo apresentados em dois outputs: a) um modelo com todas as
variaveis; b) outro excluindo as informa¢bes da Prova Rio, essa determinacdo foi
necessaria porque com o modelo da Prova Rio acabdvamos perdendo muitos casos

. ~ . ~ 2
pela omiss3o de uma informacgio®®.

A interpretacdo dos resultados é facil se comparado a outros modelos
estatisticos, sendo esse um ponto favoravel do instrumento. Abaixo, no momento das
tabelas, seria mais pertinente atentar para a coluna Odds Ratio e P> [z[. Na primeira
delas, estamos medindo o acréscimo ou diminuicdo das chances de obter sucesso na

sua variavel dependente com um ganho marginal em sua variavel independente.

Ou seja, vamos imaginar a variavel “Atraso Escolar”: ela é uma informacao
consolidada em uma escala de numeros inteiros, negativos ou positivos, todos os
resultados estdo proximos de zero. Ao aluno atrasado em um ano obtemos 1, ao aluno

adiantado em um ano, obtemos -1.

28 ~ . ~ .. .z . . .. ~ .
Nas regressdes a falta de informacdo (missing) para uma variavel implica a eliminagdo do caso. Assim

sendo, decidimos realizar o mesmo instrumento, mas agora eliminando a Prova Rio como variavel

independente. As diferencas de N’s poderao ser observadas na parte superior das tabelas Logit.
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No cenario 1 abaixo podemos perceber que para Atraso Escolar a coluna Odds
Ratio apresenta valor acima de 1, indicando que se compararmos um aluno com atraso
0 (sem atraso), ao aluno com atraso de 1 ano, temos 1,525958 mais chances do
segundo aluno ser encaminhado para o Realfabetiza¢dao 1 que o primeiro individuo. Ou

com outras palavras, temos aproximadamente 52% mais chances de ser escolhido.
Abaixo tento explicar melhor como proceder a interpretacgao:

Figura 5:

Uma Régua: | [1] |

Os Odds Ratio abaixo do valor 1 implicam que o aumento daquela variavel

diminui as chances de ser encaminhado.

Os Odds Ratio acima do valor 1 implicam que o aumento daquela variavel

aumenta as chances de ser encaminhado.

No momento posterior a observagdao da coluna das razdes de chance, o leitor
deve perseguir a coluna P> |z| que nos informa o qudo seguros podemos ficar, de
forma estatistica, que o resultado encontrado é significativo para a populagdo. As
probabilidades abaixo de 0,05 sdo consideradas estatisticamente significativas e

aparecem nas tabelas com um asterisco ao lado.
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N: 3236 Odds Ratio®® | Erro Padrio Z P> |z|
Atraso Escolar 1.525958 .0500245 12.89 0.000*
Prova Rio Portugués .9967476 .0014296 -2.27 0.023*
Prova Rio Matematica .9975859 .001351 -1.78 0.074
Provas Bimestrais Portugués .7293325 .0298691 -7.71 0.000*
Provas Bimestrais Matematica 1.13483 .0382338 3.75 0.000*
Frequéncia 1.002707 .0049412 0.55 0.583
Tamanho Escola 1.001381 .0003105 4.45 0.000*
Turno Manhd =1 1.720245 .1349559 6.91 0.000*
Sexo Feminino =1 1.072032 .0885252 0.84 0.400
Pardos = 1** 978462 .0879855 -0.24 0.809
Pretos =1 1.030237 .1320573 0.23 0.816
Escolaridade dos Pais .86018 .0439579 -2.95 0.003*
NIS Cadastrado =1 1.041244 .0817586 0.51 0.607
Constante 9111213 .4783645 -0.18 0.859
Medidas de Ajuste:
Log Likelihood -1936.1387
Pseudo R2 0.1078
Hosmer — Lemeshow Test 111
Nagelkerke R Square .182
Predict Sem Modelo 60,6%
Predict Com Modelo 67,7%

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Variavel Dependente: Realfabetizagdo 1 =1

29 ~ s g s ; . ..
No Anexo 1 encontra-se essa Regressdo Logistica utilizando-se o método Stepwise (Condicional) e
também uma modelagem passo a passo, com insercdo de variaveis por etapas, estipuladas em ordem

pelo autor.

% 0s ORs apresentam o aumento ou diminuigdo nas chances de ser encaminhado com o incremento
marginal de uma unidade na Variavel Independente. Com isso é preciso observar a intensidade desses
ORs através dos tipos de medidas em que estamos trabalhando.
*' No modelo acima utilizou-se a cor branca como referéncia, com isso estamos comparando as chances
dos brancos contra os pardos. Na variavel posterior estamos comparando as chances dos brancos x

pretos.
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Em primeiro lugar, os resultados acima indicam que as varidveis de atraso e
desempenho sao significantes, indicando o relativo respeito das escolas com o suposto
publico alvo desse tipo de politica. Em relacdo as Provas Bimestrais de Matematica ndo
possuimos hipdteses capazes de explicar porque o aumento das notas implica em
maiores chances de ser encaminhado ao Realfabetizacdo 1. A varidvel frequéncia que
ja aparecia ser pouco explicativa na analise de diferencas entre médias e acabou se

mantendo nado significativa.

Em relacdo as informacdes sobre a escola, sobre o tamanho e turno dos alunos
escolhidos foram significativas a favor de escolas maiores e também para alunos das
turmas da manha. Sdo os mesmos resultados obtidos na anterior comparacdo de

médias.

No conjunto das varidveis sociais e econdmicas, o Unico fator que apareceu ser
significativo foi a escolaridade dos pais, indicando a consolidacdo do processo

anteriormente nomeado de “desidratagao”.
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N =7893 Odds Ratio Erro Padrao z P> |z|
Atraso Escolar 1.219098 .0216887 11.14 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .7176458 .016325 -14.58 0.000*
Provas Bimestrais Matematica 1.287331 .0233531 13.92 0.000*
Frequéncia 1.009481 .0025075 3.80 0.000*
Tamanho Escola 1.001439 .0001825 7.89 0.000*
Turno Manhd =1 1.627432 .0772055 10.27 0.000*
Sexo Feminino =1 1.000211 .0498478 0.00 0.977
Pardos=1 1.079568 .0589668 1.40 0.161
Pretos=1 1.130974 .087038 1,60 0.110
Escolaridade dos Pais .8151161 ..0252903 -6.59 0.000*
NIS Cadastrado =1 .9578522 .0456515 -0.90 0.366
Constante .2580874 .0646963 -5.40 0.000
Medidas de Ajuste:
Log Likelihood -5117.4962
Pseudo R2 0.0635
Hosmer — Lemeshow Test .504
Nagelkerke R Square 112
Predict Sem Modelo 52,1%
Predict Com Modelo 61,7%

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Variavel Dependente: Realfabetizagdo 1 =1

O cendrio dois, omitidas as informacdes da Prova Rio, chegou a resultados

parecidos. Apenas uma transformagdo importante, agora a frequéncia apareceu ser

significativa. Porém observando a intensidade da razdo de chance percebemos que

essa significancia ndo reflete muita importancia quando se formula a explicacdo do

fenbmeno para a variavel.

Os resultados para as varidveis sobre perfil, origem social e econtmica

acompanham o que foi observado no cenario um, com apenas impacto relativo a
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escolaridade dos pais. No caso do sexo, cor e NIS ndo podemos garantir significancia

estatistica.

Por fim, decidimos construir as probabilidades preditas para todos os
individuos da amostra. Essa é uma técnica disponivel nos softwares, em que os
coeficientes finais de cada varidvel funcionam para prever as probabilidades de cada
caso, através das informacdes disponiveis previamente. Os graficos e tabelas para

algumas variaveis podem ser encontrados no anexo da dissertagao.
6.2 - Aceleragao 1

Em consondncia com o que havia sido feito anteriormente para o
Realfabetizacdao 1, realizamos os mesmos procedimentos para o Aceleragao 1. Em
primeiro lugar, dividindo os grupos, posteriormente comparando médias entre os

grupos e finalmente trabalhando com o instrumento da Regressao Logistica.



Figura 6:

Grupo Aceleragao 1
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Grupo Controle (Alunos nao Selecionados)

N de Alunos Iniciais: 4394

N de Alunos Iniciais:

Sao retirados os
alunos que ndo
respeitam as regras
oficiais e também
alunos que tem
informacdo faltante
sobre as regras

oficiais.

Regras da Prefeitura:
32 Ano: Alunos
nascidos até
31/03/2001

e aqueles com
Conceito
I(Insuficiente).

32 Ano — NCM: Alunos
com Conceito MB,
nascidos até
31/03/2001.

42 Ano — Conceito |,
nascido até

31/03/2001.

N de Alunos nessa Etapa: 3764

N de Alunos nessa Etapa : 4308

Sao retirados os
alunos que respeitam
as regras oficiais, mas
que estavam
anteriormente em

algum projeto de

corregao de fluxo,
por estarem fazendo
de novo o Aceleragdo
1 ou por migrarem

do Realfabetizag¢do 1.

Sado retirados os Alunos
em escolas que ndo
enviaram alunos para o
Aceleragdo le
também alunos que
foram encaminhados
para o Realfabetizacdo
1, por entender que
esses €asos ndo estdo
competindo para

entrar no Aceleracgdo 1.

N Final de Alunos: 842

N Final de Alunos: 1329
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Ao leitor vale a pena ressaltar que o Aceleracdo 1 ndo escolhe alunos
analfabetos, por isso podemos esperar que os resultados do grupo de controle possam
ser piores em relacdo a varidveis de desempenho. Essa ameaca pode existir pela
possibilidade de alguns alunos nao serem escolhidos pelo fato de ndo conseguirem se
adequar aos requisitos minimos que o programa acaba demandando. Ou seja, ndo
podemos dizer que o desempenho ndo é importante se essa hipétese realmente for

observada.
6.2.1 — Informagdes de Desempenho e Comportamento Escolar
Atraso Escolar — Distorgao Idade-Série

Teste T- Dois Grupos 8: Média de Anos Defasados

N Média Desvio Padrao Erro Padrdo
Aceleracdo 1 768 2,6953 1,01918 ,03678
Grupo de Controle 1307 2,2555 1,22713 ,03394
Diferenca 0,43977
T-statics 8,787
Df 1844,329
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Em relacdo aos numeros de atraso escolar, o Aceleracdo 1 apresenta os
mesmos indicadores observados para o Realfabetizacdo 1, ou seja, os alunos
encaminhados possuem, de forma estatisticamente significativa, maior média de
atraso em relacdo ao grupo de controle. Um resultado que fortalece a importancia da

idade na tomada da decisdo dos alunos encaminhados ou ndo para essas turmas.



119

Desempenho Provas Externas Alunos Escolhidos — PROVA RIO

Teste T - Dois Grupos 9: Prova Rio Médias Portugués

Desvi
N Média Portugués esv~|o Erro Padrao
Padrao
Aceleragdo 1 523 143,560456 38’5?394 1,6973089
Grupo de Controle 693 129,374408 39’2;3778 1,4896083
Diferenca 14,1860487
T-statics 6,303
Df 1133,417
p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

O resultado acima ilustra a ameaga anteriormente discutida sobre a
possibilidade do grupo de controle ser formado de alunos de mais baixo desempenho,
por incluir um conjunto de alunos analfabetos. As notas médias obtidas na Prova Rio
de 2012 indicam que alunos que posteriormente foram encaminhados para o
Aceleracdo 1 possuem melhores resultados para a prova de Portugués em comparacao

com seu suposto grupo de controle.

Teste T - Dois Grupos 10: Prova Rio Médias Matematica

N Média Matemdtica Desvio Padrdo  Erro Padrdo
Aceleracdo 1 527 152,326459 43,1835139 1,8811034
Grupo de Controle 694 135,055103 45,1957970 1,7156090
Diferenca 17,2713556
T-statics 6,784
Df 1157,245
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Em relacdo ao observado para Matematica, o padrao encontrado foi o mesmo
das provas de Portugués, ou seja, mais uma vez as diferencas entres os grupos foi

significativa em prol dos alunos encaminhados ao Aceleragdo 1.

Essa ameaca, referente a impossibilidade de saber quais alunos sdo, ou nao,
analfabetos, pode prejudicar os resultados aqui obtidos. No entanto, os resultados
encontrados parecem convergir para o mesmo sentido, no qual as diferencas parecem

ser realmente resultado da existéncia ou ndo desses individuos no Grupo de Controle.



120

Essa convergéncia pode apontar para a importancia do desempenho e do resultado de

aprendizado na escolha dos individuos para essas turmas.

Desempenho Provas Internas Alunos Escolhidos

Teste T - Dois Grupos 11: Provas Internas Médias Portugués

N Média Portugués Desv~|o Erro Padrdo
Padrdo
Aceleragdo 1 830 4,8792 1,95391 ,06801
Grupo de Controle 1257 3,5157 2,07039 ,05840
Diferenca 1,36349
T-statics 15,211
Df 1841,393
p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

As notas obtidas junto as Provas Bimestrais da Prefeitura também caminham

para o mesmo sentido, indicando resultados melhores para alunos Aceleracao 1.

Teste T - Dois Grupos 12: Provas Internas Médias Matematica

N Média Matematica Desvio Padrdo  Erro Padrdo
Aceleragdo 1 827 5,5668 2,0466 ,06971
Grupo de Controle 1252 4,3479 2,10733 ,05957
Diferenca 1,21889
T-statics 13,293
Df 1828,867
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Essa tendéncia foi observada para os dados de Matematica e Portugués, com

diferencas estatisticas para ambos.
Numero de Faltas — Frequéncia

Teste T - Dois Grupos 13: Médias Frequéncia

N Média Desvio Padrao Erro Padrao
Aceleragao 1 837 89,55 9,569 ,331
Grupo de Controle 1254 89,64 9,420 ,266
Diferenca -,088
T-statics -,207
Df 1772,399
p-value ,836
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Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

No mesmo cendrio do que foi observado para o Realfabetiza¢do 1, a variadvel
Frequéncia também ndo se mostrou estatisticamente diferenca entre os grupos. Esse
resultado, que comega ser constante, principia a indicar que a frequéncia nao parece
ser um fator realmente importante para a tomada de decisdo da burocracia escolar no
momento do encaminhamento. Além disso, podemos supor, que a frequéncia como
proxy de comportamento ndo parece funcionar como esperavamos, essa conclusao
pode estar relacionada a um problema da prépria medida e sua respectiva escala e

variagao.
6.2.2 — Caracteristicas das Escolas em que os alunos estao inseridos

Teste T — Dois Grupos 14: Média Tamanho das Escolas dos Alunos Escolhidos:

N Média Desvio Padrao Erro Padrao
Aceleracdo 1 842 286,46 125,502 4,325
Grupo de Controle 1329 264,68 134,721 3,695
Diferenca 21,783
T-statics 3,829
Df 1881,978
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Um fator que desde o come¢o vem sendo importante para explicar o
encaminhamento ou ndo de alunos para as turmas de correcdao é o tamanho das
escolas dos alunos escolhidos. Até o momento, os alunos encaminhados normalmente
estdo matriculados em escolas maiores, a explicagdo para esse fendémeno ja foi
abordada em outras passagens do texto.

O fator tamanho da escola (em n2 de alunos) parece aumentar as chances de
um determinado aluno, possivelmente, participar de uma dessas politicas. Esse achado
pode estar apontando para a necessidade do érgado publico atentar para o fato de que,
se essas politicas sdo benéficas ao seu publico, parece necessario algum tipo de
pulverizacdo em escolas menores para beneficiar um grupo de alunos que hoje se
distanciam dessas politicas por estarem em escolas com tamanho mais reduzido. Esse
é um tipico resultado descritivo simples, mas que parece ser importante para a

tomada de decisdes no plano governamental.
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Teste Qui-Quadrado 5: Proporg¢des Turno dos Alunos Escolhidos

N Proporcgao Desvio Padrao Erro Padrao
Aceleragdo 1 828 ,4215 ,49410 ,01717
Grupo de Controle 1295 ,5019 ,50019 ,01390
Diferenca -,08043
Qui- Quadrado p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Manha e Integral = 1 : Tarde = 0). Nota: O teste Qui-Quadrado
garante associatividade entre as duas variaveis.

Em contraposicdao com o que foi observado para o caso do Realfabetizacdo 1, os
alunos encaminhados para o Aceleragdo 1 costumam ser selecionados em maior
proporcdo nas turmas dos turnos da Tarde. Esse resultado parece convergir com os
achados de estudos referentes a possiveis processos de segregacao na formatac¢ado das
turmas. No entanto, ja foi abordado anteriormente que esses resultados podem

expressar diferencas entre séries e ndo, necessariamente, entre os grupos.

O resultado encontrado sobre a variavel Turno, ao utilizar da comparagao entre
0os grupos equivalentes, acaba se distanciando dos numeros observados na
comparac¢do com a rede. Essa mudanca estd relacionada aos “filtros” escolhidos para a
montagem dos grupos equivalentes. Com isso, uma explicacdo para essa tendéncia
parece ser dificil de ser encontrada, faltando maiores investigacbes para tentar

entender esses dados.
6.2.3 — Categorias relacionadas ao Perfil, Origem Social e Econdmica.

Considerando significativa preocupacdo, mais uma vez vamos voltar a falar de
fatores sociais como explicagdes do fendmeno, para isso estamos refletindo para uma
possivel “desidratacdo” da importancia dessas varidveis quando analisamos em relacdo
aos grupos de controle equivalentes. Esse conceito foi importante para observar os

dados do Realfabetizacdo 1 e aqui também recebera destaque.
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Sexo

Teste Qui-Quadrado 6: Proporgoes Sexo

N Proporcgao Desvio Padrao Erro Padrao
Aceleragdo 1 842 ,3741 ,48418 ,01669
Grupo de Controle 1329 ,3589 ,47986 ,01316
Diferenca ,01519
Qui- Quadrado p-value ,A474%

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Masculino = 0, Feminino = 1. Nota: O teste Qui-Quadrado ndo
garante associatividade entre as duas variaveis.

Em relacdo a varidvel sexo e medindo suas proporcdes relativas a cada grupo,
observamos que as diferencgas entre os agrupamentos nao pode ser entendida como
estatisticamente significantes, com isso os resultados acima ndo podem ser

extrapolados para outros cenarios.

No entanto, vale a pena observar, que a diferenca entre a proporgao de alunas
do sexo feminino nas turmas de Aceleracdo 1 parece ser superior do que no seu grupo
de controle. Essa tendéncia contrapde o que foi observado nas comparagdes entre os
projetos e o Ensino Fundamental como um todo, tal demonstracdo parece indicar que

é um fator que comeca a perder forca no seu poder explicativo.
Cor

Teste Qui-Quadrado 7: Proporgdes Cor

N Proporgao Desvio Padrao Erro Padrao
Aceleragdo 1 815 ,2429 ,42913 ,01503
Grupo de Controle 1286 ,2924 ,45503 ,01269
Diferenca -,04943
Qui- Quadrado p-value ,013*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * | Ndo Brancos = 0, Brancos = 1 | 0,01 < p-value < 0,05 (Evidéncia
Moderada). Nota: O teste Qui-Quadrado garante associatividade entre as duas variaveis.

No caso dos numeros sobre a cor dos individuos, os resultados seguem os
mesmos encontrados para o Realfabetizacdo 1, destacando-se uma preponderancia de
alunos ndo brancos nas turmas de correcao de fluxo se comparados com seus grupos
de controle equivalentes. No entanto, seguindo a ideia de “desidratacdao”, observamos
através do p-value que a evidéncia de diferenca entre os grupos deve ser observada

como moderada, por estar contida entre o intervalo 0,01 e 0,05.
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Escolaridade dos Pais

Teste Mann-Whitney U 2: Escolaridade dos Pais

N Média das Posicoes Spoon:;;:;
Aceleragdo 1 776 1013,45 1188642,50
Grupo de Controle 1211 981,54 786435,50
Mann-Whitney U 454776,500
z -1,307
p-value ,191

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

O resultado encontrado para a importancia da escolaridade dos pais parece
divergir do que foi observado para o caso do Realfabetizacdo 1, ja que as diferencas
para a situacdo de encaminhamento ao Aceleracdo 1 ndo se apresentam como
estatisticamente significativa, os resultados inclusive indicam que os valores do grupo

de corregao de fluxo sdao superiores do que os encontrados para o Grupo de Controle.
NIS

Teste Qui-Quadrado 8: Proporgdes NIS

N Proporgao Desvio Padrao Erro Padrao
Aceleracdo 1 842 ,4359 ,49616 ,01710
Grupo de Controle 1329 ,4296 ,49521 ,01358
Diferenca ,00622
Qui- Quadrado p-value ,776

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Cadastrado NIS = 1, Ndo Cadastrado NIS = 0. Nota: O teste Qui-
Quadrado ndo garante associatividade entre as duas variaveis.

No mesmo padrdao do observado nas outras varidveis relacionadas ao perfil,
origem social econbémica dos alunos, a variavel NIS também se mostrou
estatisticamente ndo significativa em relacdo a comparacdo das médias dos dois

grupos.

O menor numero de resultados ndo significativos para as analises do
Aceleracdo 1, se compararmos com o projeto de correcdao de fluxo anterior, esta
relacionado ndo apenas ao fendmeno e politica em si, mas também estamos falando
de grupos com numero de individuos menores, o que acaba interferindo nas

mensuracoes estatisticas, dificultando a capacidade de rejeitar a hipdtese de que esses
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dois grupos sdo iguais. O tamanho das amostras é um fator preponderante no

funcionamento das aplicacdes estatisticas.
6.2.4 - Regressao Logistica

No mesmo procedimento utilizado para o Realfabetizacdo 1, os dados para o
Aceleragdo 1 foram analisados pelo instrumento da Regressao Logistica. A ideia é, mais
uma vez, observar de forma mais rigorosa quais sdo as varidveis que se mantém
capazes de explicar o fen6meno em questdo, no caso aqui estudado, as possibilidades
de sucesso ou fracasso em ser encaminhado para uma turma de corregdo do Fluxo. As
formas de interpretacdo a serem seguidas, devem acompanhar a explicacdo

anteriormente apresentada no caso da andlise para o Realfabetizacdo 1.

Em forma de ressalva, seguindo o que foi dito ao fim da ultima secdo, por
utilizar um N menor, as andlises para o Aceleracdo 1 encontram maiores dificuldades
em garantir significancia estatistica. Essa situacdo vai poder ser observada

empiricamente abaixo.

A seguir apresento os resultados do modelo para o cenario em que sdo

utilizadas as notas da Prova Rio:
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Regressao Logistica 3: Cendrio 1 Com Prova Rio

N: 1054 Odds Ratio Erro Padrdo VA P> |z]
Atraso Escolar 1.495422 .0968166 6.22 0.000*
Prova Rio Portugués 1.002418 .002348 1.03 0.302
Prova Rio Matematica 1.001342 .0021248 0.63 0.528
Provas Bimestrais Portugués 1.248902 .0720926 3.85 0.000*
Provas Bimestrais Matematica .9757832 .0528952 -0.45 0.651
Frequéncia .9936296 .0084636 -0.75 0.453
Tamanho Escola 1.001932 .0005369 3.60 0.000*
Turno Manha =1 .7449648 .1019136 -2.15 0.031*
Sexo Feminino =1 .9677536 .139404 -0.23 0.820
Pardos = 1% 1.081275 .1697647 0.50 0.619
Pretos=1 1.560685 .3487079 1.99 0.046*
Escolaridade dos Pais 1.042151 .0909371 0.47 0.636
NIS Cadastrado =1 1.181339 .1616817 1.22 0.223
Constante .0762873 .0673043 -2.92 0.004
Medidas de Ajuste:
Log Likelihood -651.64735
Pseudo R2 0.0984
Hosmer — Lemeshow Test .000
Nagelkerke R Square .169
Predict Sem Modelo 56,1%
Predict Com Modelo 64,7%

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Varidvel Dependente: Aceleragdo 1 =1

Ao observar a tabela, rapidamente identificamos que apenas cinco fatores se
mostraram significantes, talvez decorréncia de um N reduzido. No entanto, mesmo
assim, esse cenario indica que parecem ser essas variaveis fortes para explicar o

fenomeno.

Como em outros momentos, o atraso escolar se mostra uma informagéo muito

adequada para explicar o encaminhamento dos alunos. No caso acima, o aumento de

32 . ape A . .

No modelo acima utilizou-se a cor branca como referéncia, com isso estamos comparando as chances
dos brancos contra os pardos. Na varidvel posterior estamos comparando as chances dos brancos x
pretos.
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um ano de atraso vai fazer com que as chances de ser encaminhado evoluam para 1,49
em relagdo a situagdo com um ano de atraso a menos. Ou seja, a cada um ano de

atraso temos 49% a mais de chances de ser encaminhado.

Em relagdo as informagdes de desempenho, apenas as provas de portugués
internas se mostraram significativas, indicando que alunos com melhores resultados
tém mais chances de estar nessas turmas que seus concorrentes do grupo de controle.
Tal resultado acompanha o que havia sido dito no momento da comparagao entre
médias, alusivo a possibilidade de existir uma ameaga relacionada a um maior nimero
de analfabetos no grupo de controle, que por possuirem esse status nao poderiam ser

convocados para o Aceleragao 1.

No mesmo sentido observado na comparacdo entre médias, os efeitos do
tamanho da escola e o turno do aluno também se mostraram variaveis significativas. O
tamanho da escola parece ser um fator constante em todos os programas e analises. A
interpretacao do turno parece ser mais complexa decorrente de programas diferentes
apontarem para sentidos opostos, no caso do Realfabetizacdo 1 para alunos da manha

e o Aceleragdo 1 para alunos da tarde.

Em relagdo as varidveis socioeconOmicas, a variavel dummy para comparacao
entre alunos pretos e brancos indica que os estudantes pretos tém chances superiores
de serem encaminhados se comparados aos seus colegas brancos. Esse resultado pode
indicar algum tipo de viés discriminatdrio na escolha desses estudantes para as classes

de corregdo de fluxo.

Além desse ponto, parece ser importante ressaltar distingdes entre as chances
de ser escolhido sendo um aluno preto ou pardo. Os dados acima indicam que os
alunos pardos parecem ser mais parecidos com os alunos brancos, nessa comparac¢ao
pardos tem 8% a mais de chances, sem ser significativo estatisticamente. Enquanto
que a comparagdo entre brancos e pretos, indica que pretos possuem,
aproximadamente, 56% maiores chances que alunos de cor branca de serem

encaminhados.

Esse resultado indica a importdncia de separar esses grupos, no momento que

se busca realizar andlises mais aprofundadas sobre o tema.
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Regressao Logistica 4: Cendrio 2 Sem Prova Rio

N =1670 Odds Ratio Erro Padrdo VA P> |z]
Atraso Escolar 1.364311 .0654623 6.47 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 1.33763 .0581897 6.69 0.000*
Provas Bimestrais Matematica 1.027474 .0422858 0.66 0.510
Frequéncia .9935594 .0058391 -1.10 0.272
Tamanho Escola 1.00209 .0004284 4.88 0.000*
Turno Manhd =1 .6553725 .0723153 -3.83 0.000*
Sexo Feminino =1 9233197 .1061876 -0.69 0.488
Pardos =1 1.276464 .1631845 1.91 0.056
Pretos =1 1.770306 .3159087 3.20 0.001*
Escolaridade dos Pais 1.121382 .0784187 1.64 0.101
NIS Cadastrado =1 1.206145 .1344547 1.68 0.093
Constante .0617897 .0364607 -4.72 0.000
Medidas de Ajuste:
Log Likelihood -992.07815
Pseudo R2 0.1126
Hosmer — Lemeshow Test .000
Nagelkerke R Square .190
Predict Sem Modelo 60,8%
Predict Com Modelo 67,6%

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Varidvel Dependente: Aceleragdo 1 =1

O cendrio dois, com a retirada da Prova Rio, ndo apresentou altera¢des nas
variaveis significativas. Outra vez foram cinco: Atraso Escolar, Provas Bimestrais

Portugués, Tamanho Escola, Turno e Preto = 1.

Como foi feito para o Realfabetizacdo 1, é possivel encontrar graficos e tabelas

no anexo realizados a partir da técnica de pés-estimacdo conhecida por “predict”.
6.3 - Realfabetizacao 2

O terceiro programa a ser observado seguindo a ordem pré-estabelecida

referente a temporalidade dos programas é o Realfabetizacdo 2, direcionado a alunos
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no sexto ano em situacdo de analfabetismo. Abaixo apresento o processo de

diferenciacdo dos grupos:
Figura 7:

Grupo Realfabetizagao 2

Grupo Controle (Alunos ndo Selecionados)

N de Alunos Iniciais: 2051

N de Alunos Iniciais:

Sao retirados os
alunos que nao
respeitam as regras
oficiais e também
alunos que tem
informacdo faltante
sobre as regras

oficiais.

Regras da Prefeitura:
62 Ano, Conceito I.

Analfabetos.

N de Alunos nessa Etapa: 1770

N de Alunos nessa Etapa : 6701

Sao retirados os
alunos que respeitam
as regras oficiais, mas
que estavam
anteriormente em
algum projeto de
correcdo de fluxo,
por estarem fazendo
de novo o
Realfabetizagdo 2 ou
por migrarem de

outro programa.

Sao retirados os Alunos
em escolas que ndo
enviaram alunos para o
Realfabetizacdo 2 e
alunos encaminhados a
outros programas de

correcgdo de fluxo.

N Final de Alunos: 1268

N Final de Alunos: 3517

Problema

Ameaca: O Realfabetizagdo 2 foi um projeto desenvolvido para alunos analfabetos segundo

as regras oficiais. Porém nao possuimos informacdes de quais sdo os alunos analfabetos da
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rede, com isso temos uma ameaca referente a possibilidade dos alunos do grupo de

controle ndo terem sido escolhidos por ndo serem analfabetos.

Na mesma situagdo anteriormente abordada em relagdao ao Aceleragdo 1,
temos um problema por ndo possuirmos informacdes relacionadas a possibilidade do
aluno ser analfabeto ou ja ter sido alfabetizado. A omissdo dessa informac¢ao acaba
prejudicando a montagem dos grupos em equivaléncia. Mesmo com esse problema, os
resultados até o momento convergem apontando que pode ser o proéprio

analfabetismo o que acaba direcionando alunos para esses programas, ou nao.

Ao leitor devemos ficar atentos sobre a possibilidade de as diferengas estarem
relacionadas ao fator da omissdo de informacdes relacionadas a capacidade de ler e

escrever dos alunos.
6.3.1 — Informagdes de Desempenho e Comportamento Escolar
Atraso Escolar — Distorgao Idade-Série

Teste T - Dois Grupos 15: Média de Anos Defasados

N Média Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizac¢do 2 1268 ,8793 1,21440 ,03410
Grupo de Controle 3517 ,5229 1,13600 ,01916
Diferenca ,35645
T-statics 9,403
Df 4783
p-value ,000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Acompanhando os resultados obtidos para o Realfabetizacdo 1 e Aceleragao 1,
os alunos encaminhados ao Realfabetizacdo 2, também se encontram mais atrasados
do que seu grupo de controle. Essa variavel mais uma vez se apresenta ser um fator de
extrema importancia no momento de sele¢cdo dos individuos. Nesse aspecto, parece
gue os projetos tentam realmente escolher os alunos mais atrasados fortalecendo a

ideia de que os objetivos formais dessas politicas estdo sendo respeitados.
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Desempenho Provas Externas Alunos Escolhidos — PROVA RIO

Os alunos do 62 Ano n3o realizaram a Prova Rio em 2012.

Desempenho Provas Internas Alunos Escolhidos

Teste T - Dois Grupos 16: Média Provas Bimestrais Portugués

N Média Portugués Desv~|o Erro Padrao
Padrao
Realfabetizacdo 2 1261 3,3918 1,39395 ,03925
Grupo de Controle 3490 4,0265 1,53607 ,02600
Diferenca -,63466
T-statics -13,479
Df 2438,671
p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Os resultados para média de portugués sdao semelhados ao que foi encontrado

para o Realfabetizacdo 1, com nimeros superiores para o grupo de controle nas Provas

Bimestrais. Esses resultados parecem indicar que realmente os analfabetos estdo em

maior nimero no grupo de alunos enviados, caracteristica formal da politica.

Teste T - Dois Grupos 17: Média Provas Bimestrais Matematica

N Média Matematica Desvio Padrdo Erro Padrdo

Realfabetizagdo 2
Grupo de Controle
Diferenca
T-statics
Df
p-value

1256 3,6494
3479 4,0811
-,43169
-9,289
2407,100
,000*

1,37708
1,50371

,03886
,02549

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

As médias de Matematica também acompanham os dados de portugués, onde

estatisticamente o grupo Realfabetizacdo 2 obteve

resultados inferiores se

comparados ao seu grupo de Controle.
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Numero de Faltas — Frequéncia

Teste T - Dois Grupos 18: Média Frequéncia

N Média Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizacdo 2 4412 85,78 9,500 ,267
Grupo de Controle 4847 85,80 9,904 ,167
Diferenca -,015
T-statics -,049
Df 2325,670
p-value ,961

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *

Na mesma tendéncia das outras politicas, a frequéncia ndo aparece ser um
fator que determine a escolha dos individuos. No caso acima, as diferencas entre os
grupos nao podem ser garantidas de forma estatistica, pela conclusdo do Teste t. Esse
padrdo nos ajuda a informar que a frequéncia talvez n3o seja uma informacao
minimamente razoavel para testar comportamento dos alunos. Aos dados da
prefeitura, fica sendo importante a ressalva da consolidacdo de informacbes de
comportamento que podem ajudar o trabalho de muitos pesquisadores no futuro,

com questdes de pesquisa bastante amplas.
6.3.2 — Caracteristicas das Escolas em que os alunos estao inseridos
Tamanho das Escolas dos Alunos Escolhidos:

Teste T - Dois Grupos 19: Média Tamanho da Escola

N Média Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizac¢do 2 1268 363,47 151,095 4,243
Grupo de Controle 3517 324,89 127,118 2,143
Diferenca 38,574
T-statics 8,114
Df 1950,385
p-value ,000%*

Fonte: SME —RIJ

No mesmo sentido do que foi visto anteriormente, o tamanho da escola
apareceu mais uma vez como fator importante para explicar o encaminhamento de
alunos, sempre identificado como escolas com maior niumero de alunos, ou seja,

aquelas onde se tem maior probabilidade de competir por esses programas. Na tabela
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acima a diferenca gira em torno de 40 alunos a mais para o grupo de estudantes
encaminhados, em comparagdo com seu grupo de controle.

Turno dos Alunos Escolhidos:

Teste Qui-Quadrado 9: Propor¢dao Turno dos Alunos Escolhidos

N Proporcao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizacdo 2 1243 ,5318 ,49919 ,01416
Grupo de Controle 3423 ,4037 ,49072 ,00839
Diferenca ,12804
Qui- Quadrado p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Manha e Integral = 1 : Tarde = 0 . Nota: O teste Qui-Quadrado
garante associatividade entre as duas variaveis.

No que debatemos sobre o fator turno, o Realfabetizacdo 2, seguindo o que foi
observado para o Realfabetizacdo 1, também indica que a maioria dos selecionados
estdo nas turmas do turno da manha ou recebendo atencdo no periodo integral. Aqui

devemos lembrar que ndo existe a ameaga relacionada a caracteristica da série,

porque estamos falando apenas de alunos do 62 ano.

O fator turno com um maior nimero de selecionados nas turmas de manha é
diferente do que era esperado, mais indicios sobre esse resultado apenas serdao

possiveis com outras pesquisas focadas nessa questdo especifica.

6.3.3 — Categorias relacionadas ao Perfil, Origem Social e Econdmica de cada Aluno
Continuando com a preocupag¢ao maior, relacionada aos debates das
informagbes sociais e econ6micas, observamos que existe um processo de
“desidratacao” do valor dessas varidveis na explicagdo do fendbmeno. Ou seja,
diferente do que foi observado nos nimeros comparados ao Ensino Fundamental, nas
analises mais focadas, com grupos de controle, percebemos que esses fatores acabam

perdendo parte de sua importancia.

No caso do Realfabetizacdo 2, ja antecipo que o encontrado segue um caminho
respeitavel para esses fatores. A manuten¢ao da importancia pode estar relacionada
com a possibilidade de estarmos falando de um grupo especialmente em muita
desvantagem, por se tratarem de alunos que seguem analfabetos até o 62 ano. Com

isso, por se tratarem de individuos em extrema desvantagem, podemos estar falando
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de clivagens externas que consolidam essa situacdo. Abaixo estdo os valores obtidos
na comparacdo de proporg¢des entre os grupos:

Sexo

Teste Qui-Quadrado 10: Proporg¢do Sexo

N Proporcao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizacdo 2 1268 ,2902 ,45404 ,01275
Grupo de Controle 3517 ,3887 ,48752 ,00822
Diferenca -,09846
Qui- Quadrado p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Masculino = 0, Feminino = 1 . Nota: O teste Qui-Quadrado garante
associatividade entre as duas varidveis.

Em relacdo ao sexo dos alunos encaminhados, observamos que em média sdo
dez alunos a mais do sexo feminino a cada 100 no grupo de controle. Esse resultado
parece ser bem parecido em relagdo a comparagdo com o Ensino Fundamental, que a

diferenca estava em torno de 14 alunos a mais a cada cem.
Cor

Teste Qui-Quadrado 11: Proporgao Cor

N Proporc¢ao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizac¢do 2 1224 ,2459 ,43080 ,01231
Grupo de Controle 3355 ,2951 ,45615 ,00788
Diferenca -,04917
Qui-Quadrado p-value ,001%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * | Ndo Brancos = 0, Brancos = 1. Nota: O teste Qui-Quadrado
garante associatividade entre as duas variaveis.

Os resultados para cor ndo sdo tdo intensos como os observados para o sexo,
porém indicam superioridade numérica de forma significativa na proporcao de
brancos, no grupo de controle, se comparado ao Realfabetizacdo 2. No caso acima, sdo

cinco brancos a menos a cada 100 alunos do programa em perspectiva.
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Escolaridade dos Pais

Teste Mann-Whitney U 3: Escolaridade dos Pais

N Média das Posicoes Spoon:;;:;
Realfabetizacdo 2 1154 2071,48 7072941,00
Grupo de Controle 3196 2213,06 2390484,00
Mann-Whitney U 1724049,000
Z -3,518
p-value ,000

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Nota: O teste Qui-Quadrado garante associatividade entre as
duas varidveis.

O indicador de diferenca entre os agrupamentos para a variavel escolaridade
dos pais também apresentou distingbes estatisticas, acompanhando o que foi
observado para o Realfabetizagdo 1. Alunos do grupo de controle possuem pais mais

escolarizados que aqueles encaminhados para o Realfabetizagao 2.
NIS

Teste Qui-Quadrado 12: Proporgao NIS

N Proporc¢ao Desvio Padrao Erro Padrao
Realfabetizac¢do 2 1268 ,5252 ,49956 ,01403
Grupo de Controle 3517 ,4586 ,49836 ,00840
Diferenca ,06661
Qui-Quadrado p-value ,000*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Cadastrado NIS = 1, Ndo Cadastrado NIS = 0. Nota: O teste Qui-
Quadrado garante associatividade entre as duas varidveis.

Por fim, o NIS como uma forma de proxy da renda também apresentou
diferencas significativas pelo teste qui-quadrado. Em média, sdo sete alunos a mais, a
cada cem, cadastrados no NIS, nas turmas do programa, do que em seu respectivo

grupo de controle.

Aqui, deve-se estar atento para importancia de continuarmos a observar como
se comportam essas variaveis nos modelos probabilisticos de analise realizados na

sequéncia.
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6.3.4 - Regressao Logistica

Nos resultados entre comparacao de médias para o Realfabetizagdo 2 nao foi
encontrado nenhum processo que venho chamando de “desidratacdo” da importancia
dos fatores socioeconémicos. A Regressdao Logistica como instrumento de pesquisa
ganha maior importancia para observar se essas tendéncias se mantém com

metodologias distintas.

Contudo, cabe lembrar, que no caso do Realfabetizagao 2 sé encontramos um
output abaixo, pois esses alunos ndo realizaram Prova Rio, tornando desnecessdria a

realizacdo de dois modelos distintos.

Regressao Logistica 5: Cendrio tinico sem Prova Rio.

N = 6185 Odds Ratio Erro Padrao Z P> |z]
Atraso Escolar 1.315388 .0459758 7.84 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .8158223 .0255369 -6.50 0.000*
Provas Bimestrais Matematica .9460993 .0292817 -1.79 0.073
Frequéncia 1.014473 .0041771 3.49 0.000*
Tamanho Escola 1.001971 .000274 7.20 0.000*
Turno Manhd =1 1.611057 1219263 6.30 0.000*
Sexo Feminino =1 .7323565 .0601613 -3.79 0.000*
Pardos =1 1.140432 .1014143 1.48 0.139
Pretos=1 1.166955 .1351527 1.33 0.182
Escolaridade dos Pais .9358466 .04594 -1.35 0.134
NIS Cadastrado =1 1.22189 .0929149 2.64 0.008*
Constante .0995926 .0393902 -5.53 0.000
Medidas de Ajuste:
Log Likelihood -2157. 1278
Pseudo R2 0.0770
Hosmer — Lemeshow Test .263
Nagelkerke R Square 125
Predict Sem Modelo 73,2%
Predict Com Modelo 74,7%

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Variavel Dependente: Realfabetizacdo 2 =1
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Os resultados para o Realfabetizacdo 2 acompanham de forma semelhante os
encontrados para o Realfabetizacdo 1. As varidveis referentes a vida escolar, atraso
escolar e desempenho nas provas de portugués, funcionaram como bons preditores

para medir as chances dos alunos serem encaminhados ao Realfabetizagdo 2.

A tendéncia observada, no que diz respeito a nota de portugués, indicam que
os alunos analfabetos sdo os com maiores chances de serem selecionados para os

programas, seguindo, deste modo, a regra da SME.

A frequéncia também se mostrou presente, mas de baixa importancia,
reforcando a ideia, j3 como apontamos anteriormente, de estar relacionada a

problemas da medida e de ser insuficiente como proxy para comportamento.

Com mesma tendéncia observada para os outros programas, as informacoes da
escola também apareceram significativas. O tamanho como constante de aumento das
chances e o resultado para turno acompanhou aquele encontrado para o
Realfabetizacdo 2 que assinala que os alunos do turno da manha tém mais chance de

serem encaminhados.

Por fim, os coeficientes para as varidveis socioecondmicos se mostraram mais
importantes que nos outros programas, com duas categorias aparecendo
estatisticamente significantes: Sexo e NIS. No caso do sexo, uma menina, tem 37% a
menos de chances de ser encaminhado ao programa do que os meninos. Ao resultado
sobre o NIS, é possivel afirmar, que estar cadastrado aumenta as chances em 22% em

relacdo ao grupo de nao castrados para beneficios sociais>>.
5.4.4 - Aceleragao 2

Os programas foram analisados, nessa segunda etapa, com base em uma
relacdo longitudinal entre individuos que estavam em 2012 em turmas regulares e
observando onde eles apareciam nos registros em 2013, ou seja, continuavam ou ndo

em turmas regulares.

33 -
Alguns exemplos de resultados graficos para a tabela podem ser achados no anexo desse trabalho,
através da estimacgdo das probabilidades preditas confrontadas com variaveis de interesse.
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No entanto, o mesmo procedimento foi realizado para o Aceleragdo 2. Ao
iniciar o tratamento dos dados, ficou evidenciado que o programa recebeu,
exclusivamente, alunos do préprio Aceleracdo 2, no ano de 2013. Essa situacao
ocorreu porque as normas da prefeitura em 2011 (Anexo 2) obrigavam que esses
alunos ficassem nas turmas do Aceleracdo 2 por dois anos consecutivos, sendo que ao
final desses dois anos seria aberta a possibilidade de conseguir o diploma do Ensino

Fundamental.

Essa conjuntura pareceu reforcar a tendéncia de que talvez o Aceleracdo 2 seja
a propria materialidade da formagdo de uma espécie de Tracking dentro da rede, que
possibilite o andamento dos estudos de alunos em politicas de correcdo de fluxo.
Assim, acabou se decidindo ndo realizar o mesmo processo metodoldgico para o
Aceleracdo 2. A ideia, entdo, foi iniciar uma Uultima investigacdo, que pudesse
relacionar a probabilidade de um dos principais fatores que condicionam os alunos a
estar em uma turma de correcdo de fluxo é ter entrado em algum momento nesse
tracking. As proximas pdaginas serdao dedicadas a entender se o fato do individuo ter
participado, anteriormente, em alguma politica de correcdo de fluxo, gerou efeitos em
encaminhamentos futuros. Aqui, estamos preocupados, estritamente, em observar se

o tracking das turmas de correcdo de fluxo é um fator intenso, ou ndo, dentro da rede.
Conclusoes Resultados — Comparagao com Grupos de Controle

Em primeiro lugar, podemos afirmar com seguranca que o atraso escolar é um
ingrediente definidor de extrema importancia para decisdo das escolas. O atraso como
fator, parece estar funcionando como uma varidvel de destaque para a tomada de
uma grande parte das decisGes de selecdo de alunos. Os resultados encontrados nas

comparacdes entre médias e nas regressées logisticas apenas corroboram esse dado.

O desempenho escolar também parece configurar parte das decisGes da
burocracia, algo que foi observado em todos os programas. Além disso, as notas dos
alunos, principalmente em portugués, parecem indicar que a condicdo de
analfabetismo provavelmente é respeitada. Com isso, podemos acreditar que mesmo
acontecendo variacao no sentido ou sinal das notas, dependendo do programa, essa

dinamica acontece devido as normas de analfabetismos estipuladas pela prefeitura.
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No caso das variaveis relacionadas a organizacao das escolas, as instituicoes
com maior numero de alunos matriculados “sempre” potencializam as chances dos
seus alunos serem enviados, indicando que se faz necessdrio uma reflexdao
aprofundada sobre a organizacdo e logistica da rede. Além disso, a varidvel turno se
comportou de forma significativa, porém de dificil explicacdo por gerar resultados em

sentidos completamente distantes para cada tipo de programa.

Em relagdo as varidveis socioeconOmicas, cada varidvel se manteve uma vez
significativa até o final, mas ndo observamos uma caracteristica que continuou
constante para programas distintos. Esses resultados ndo parecem potentes, porém

devem ser observados com bastante atencao.

Ao optar eliminar inUmeros casos, por pressupor a importancia de trabalhar
com grupos mais equivalentes, podemos dizer que foram reduzidas as possibilidades

de encontrar fatores significativos.**

Essa decisdo, por um lado, é prejudicial ao
trabalho ja que elimina um contingente expressivo de informac¢do, porém aumenta a
seguranca nos resultados aqui observados. Com isso, a presenca de algumas varidveis
socioeconOmicas estatisticamente significativas deve ser entendida como achado
importante, indicando que partes dos encaminhamentos podem estar realmente

relacionadas a processos discriminatdrios, referentes a clivagens raciais, sociais e de

género.

Nessa perspectiva, mesmo observando uma “desidratagdao” dos fatores
socioeconOmicos, devemos perceber que eles ndo sdo extintos e podem funcionar
como uma “fatia” importante de explicacao do fen6meno. Com isso, fica aparente que
o encaminhamento as classes de correcdo de fluxo pode ser entendido como uma
espécie de fendmeno “misto”, com varidveis explicativas de diferentes naturezas:
desempenho individual, informacdes escolares e, com efeito reduzido,

socioeconOmicas.

** A exclus3o dos alunos que fazem parte dos programas, mas nao respeitam as regras oficiais, € uma
decisdo questiondvel. Esse conjunto de individuos, potencialmente, aumentariam as chances de se
encontrar fatores extraescolares altamente significativos. No entanto, essa decisdo foi tomada para
melhorar a equivaléncia entre os grupos. Caso contrario, ficaria “inconsistente” argumentar que esses
individuos encaminhados aos programas, sem respeitar as regras oficiais, seriam semelhantes ao nosso
grupo de controle.
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Cap. 7: Tracking

O ultimo debate a ser exposto nessa dissertacdo caminha em entender a
possibilidade da existéncia de um tracking paralelo as turmas regulares para os alunos
em turmas de corre¢ao de fluxo. Como exposto no capitulo 2, a formacgao de tracking
dentro de redes escolares podem aumentar desigualdades futuras por condicionar os
individuos a trajetérias e oportunidades distintas. Essa questdo parece ser importante
para o conjunto de estudos preocupados nas condi¢des de equidade entre alunos de

uma mesma rede escolar.

As formas de investigacdo utilizadas para testar a existéncia dos trackings serao
divididas em duas partes: primeiro, analisando os programas e suas normas de
enturmacao através da sintetizacdo de informacdes presentes nos documentos oficiais
da SME. Posteriormente, utilizaremos os dados para descrever as passagens de alunos
de um programa para o outro e testaremos as probabilidades de voltar a uma turma

regular depois de passar por um desses programas.
7.1 - Andlise dos Documentos:

Abaixo, montamos tabelas que descrevem as possibilidades de entrada e saida
de distintos programas entre 2013 até 2016, os critérios para 2013-2014 ndo foram
encontrados. Nas colunas da esquerda apresentamos quais sao as possibilidades de
entrada enquanto que a coluna da direita ilustra as colunas da saida. Em negrito sdo as

possibilidades de entrada ou saida para correcao de fluxo.
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Tabela 14: Entrada e Saida dos Programas (2012-2013), segundo normas da

Prefeitura:

Entrada: Programa: Saida:

32 Ano Realfabetizacao 1 Aceleragao 1
32 Ano - NCM

42 Ano

52 Ano

32 Ano Aceleragao 1 42 Ano

32 Ano - NCM 52 Ano

42 Ano 62 Ano

Realfabetizacdo 1

62 Ano Realfabetizagdo 2 Aceleragao 3
72 Ano - NJM
Apenas Alunos do | Aceleragao 2 82 Ano
Aceleragao 2 92 Ano
Conclusao Ensino
Fundamental
62 Ano 72 Ano - NJM Inicio Programa
72 Ano
Realfabetizagao 2
62 Ano Aceleragao 3 82 Ano
72 Ano 92 Ano
82 Ano Conclusdo Ensino
Realfabetizagdo 2 Fundamental

Fonte: SME-RJ. Elaboracdo Propria.
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Tabela 15: Entrada e Saida dos Programas (2014-2015), segundo normas da

Prefeitura:
Entrada: Programa: Saida:
32 Ano Realfabetizacao 1 Aceleragao 1
42 Ano
52 Ano
32 Ano Aceleragao 1 42 Ano
42 Ano 52 Ano
Realfabetizacdo 1 62 Ano
62 Ano Realfabetizagdo 2 62 Ano

72 Ano - NJM
52 Ano Aceleragao 2 Aceleragao 2
62 Ano

Realfabetizac¢do 2

72 Ano - NJM

72 Ano
82 Ano

Aceleracao 3

72 Ano
72 Ano - NJM
82 Ano

Aceleragao 3

92 Ano
Conclusao

Fundamental

Ensino

Fonte: SME-RJ. Elaboragdo Propria.
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Prefeitura:

Entrada: Programa: Saida:

Fim do Programa Realfabetizacao 1 32 Ano
49 Ano
52 Ano
62 Ano

Aceleragao 1

32 Ano
42 Ano

Realfabetizacdo 1

Aceleragao 1

42 Ano
52 Ano
62 Ano

52 Ano Aceleragao 6 Inicio do Programa
62 Ano
62 Ano Realfabetizagao 2 62 Ano
72 Ano
Fim do Programa 72 Ano - NJM 72 Ano
82 Ano

Aceleragao 3

Apenas Alunos do | Aceleragao 2 82 Ano
Aceleragao 2 92 Ano
Conclusdo Ensino
Fundamental
72 Ano Aceleragao 3 92 Ano
72 Ano - NJM Conclusao Ensino
82 Ano Fundamental

Fonte: SME-RJ. Elaboragdo Propria.

Nas normas coletadas, observamos uma maioria de situa¢ches que a
transferéncia de um programa para outro é permitida, ou seja, a suposicao do retorno
dos alunos ndo parece ser um valor comum a essas politicas e com a andlise dos dados,
posteriormente seremos capazes observar qual a situagdo mais comum de retorno
para turmas regulares ou de continuidade em novos projetos. Outro ponto importante

das informagcGes na tabela acima é a possibilidade de se formar no Ensino
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Fundamental por meio desses projetos, naturalmente acelerando o processo de

ingresso no ensino médio de alunos classificados como atrasados.

Na tese apresentada por Lima (2016), foi identificado um conjunto de
dificuldades no ensino médio, enfrentadas por alunos que passaram por turmas de
correcao de fluxo em sua trajetdria escolar. Este resultado pode estar correlacionado
com a retirada dos diplomas através de uma dessas politicas, pois nessas situacdes
pode-se esperar problemas na adaptagao ao ensino médio, em especial, por tratar-se
de realidades escolares mais complexas, descritas por turmas mais heterogéneas e
com cendrios de multiplos professores e disciplina. Nesse caso, pode-se supor tratar de
realidades que esses alunos, muitas vezes, ndo se confrontaram a longo de toda sua

vida escolar pregressa.

Esses resultados, das regras de enturmacgdo, indicam existir um tipo de
formalidade no tracking das politicas de correcdo de fluxo, com isso parece ser
equivocado tratar essa trajetéria como um processo informal como foi abordada a
guestdo ao longo da dissertacdo. A partir desse momento do texto, deveremos
entender o tracking apenas como uma outra possibilidade de estudos realizada pela

rede de ensino.

A identificacdo de um tracking parcialmente formal dentro do sistema do
municipio do Rio de Janeiro parece ser uma questao de pouca importancia para a area
educacional, até o momento, mas deve e pode ser importante para o desenvolvimento
de estudos futuros que se preocupem em refletir sobre desigualdades de

oportunidades e resultados educacionais na cidade.
7.2 - Anadlise Dados

Acima, obtivemos as caracteristicas formais que possibilitam a manutencdo de
um aluno por anos nessas politicas. Porém, ndo sabemos qual é a intensidade desse
fendmeno e a regularidade dessas situacdes, com isso foi decidido realizar uma breve
observacdo dos dados da SME que ajudam a identificar o tamanho do que estamos

falando.

Nesse momento da investigacdo iremos trabalhar com os alunos que entre os

anos 2011 até 2013 passaram por programas de correcao de fluxo, exclusivamente. A
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ideia aqui é observar se os alunos tendem a continuar nesses projetos ou voltam para
as turmas regulares da rede. Assim sendo, é importante esquecer a longa explicagdo
feita sobre os grupos de controle e perceber que ndo estamos preocupados com esses

individuos para essa etapa.

Nas tabelas abaixo apresentamos as situagdes de saida para todos os alunos
gue estiveram em turmas de correcao de fluxo, entre as transicdes 2011-2012 e 2012-
2013. S3o encontradas as observagdes para cada programa e também para o grande
conjunto de alunos de correcdo de Fluxo (Total). As possibilidades de encaminhamento

no ano seguinte foram classificadas em 4 categorias:

1- PEJA — Alunos que estavam em turmas de Corre¢cao de Fluxo e sao
encaminhados para Educacdo de Jovens e Adultos.

2- Corregdo de Fluxo — Alunos que estavam em turmas de Correc¢ao de Fluxo e sao
encaminhados novamente para turmas de Correcao de Fluxo, ou para refazer o
mesmo programa ou para um novo projeto.

3- Turmas Regulares — Alunos que estavam em turmas de Correcdao de Fluxo e
retornam as Turmas Regulares da Rede.

4- Saiu do Sistema — Alunos que estavam em turmas de Correcdo de Fluxo e ndo
aparecem no sistema no ano seguinte. Possibilidades: Aluno se formou, Aluno

saiu da rede, Falha na Informacao etc.
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Tabela 17: Alunos de Corre¢do de Fluxo em 2011 (Programas e Total), categoria em

2012:
Programa Categoria
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Realfabetizagdo 1
T % T % T % T % T %
32 1 2117 54 1079 27 728 18 3956 100
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Aceleragdo 1
T % T % T % T % T %
64 1 2449 26 4983 53 1862 20 | 9358 100
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Realfabetizagdo 2
T % T % T % T % T %

574 9 3298 48 1107 16 1868 27 | 6847 100

Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Aceleragdo 2
T % T % T % T % T %

331 3 8358 73 227 2 2558 22 | 11474 | 100

Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Aceleragdo 3
T % T % T % T % T %

328 3 241 2 203 2 11318 93 | 12090 | 100

Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Total
T % T % T % T % T %

1329 3 16463 38 7599 17 18334 42 | 43725 | 100

Fonte: SME-RJ
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2013:
Programa Categoria
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Realfabetizagdo 1
T % T % T % T % T %
9 <1 1538 82 98 5 243 13 1888 100
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Aceleragdo 1
T % T % T % T % T %
30 <1 2399 35 3424 50 1007 15 | 6860 100
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Realfabetizagdo 2
T % T % T % T % T %
116 3 3020 71 255 6 855 20 | 4246 100
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Aceleragdo 2
T % T % T % T % T %
320 2 4210 30 382 3 9265 65 | 14177 100
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
NJM —72 Ano
T % T % T % T % T %
2 <1 452 92 17 3 23 5 494
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Aceleracdo 3
T % T % T % T % T %
169 3 456 7 232 3 5618 87 6475 100
Corregdo de Turmas Saiu do
PEJA Total
Fluxo Regulares Sistema
Total
T % T % T % T % T %
646 2 12705 37 3778 11 17011 50 | 34140 | 100

Fonte: SME-RJ.
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As frequéncias e percentuais obtidos indicam que parece existir uma
dificuldade em retornar as turmas regulares quando o individuo estd matriculado em
uma turma de correcao de fluxo, esta observacao parece fortalecer a possibilidade da
realizacdo de uma espécie de caminho paralelo relativo as turmas de aceleragdo.
Acrescenta-se aos resultados acima, a observacdo que 4376 alunos se mantiveram
entre os anos 2011, 2012 e 2013 em turmas de corre¢do de fluxo. Ou seja, estamos
falando de um contingente grande de alunos que passaram, no minimo, trés anos

seguidos participando dessas politicas.

Nos resultados totais, agregando alunos de todos os projetos, em 2012
somente 17% retornaram para classes regulares, enquanto que 2013 esse numero cai
para 11%. Estamos dizendo que apenas uma minoria consegue retornar as turmas
comuns, enquanto que a ordem de grandeza de alunos que se sustentam em politicas
de corregdo de fluxo estd em torno dos 40% para os dois anos. Tal resultado estd
relacionado também a possibilidade de algumas dessas politicas serem realizadas num

periodo de dois anos.

A maioria dos casos na categoria “Saiu do Sistema” pode estar relacionado a
possibilidade de alunos se formarem nessas turmas seguindo o que as regras da
Prefeitura permitem. Como aviso, devemos relembrar que dentro desse conjunto
também pode haver situagdes como o aluno ter saido da rede ou uma possivel falha na
informacdo etc. No entanto, a magnitude de alunos nessa categoria indica que, muito
provavelmente, existem proximidades com a suposicdio de alunos estarem se
formando nessas turmas. Essa suposicdo é ainda mais forte, pois a maioria das
observagdes “Saiu do Sistema” se encontram em projetos que identificamos nas
normas da prefeitura como capazes de garantir o diploma do Ensino Fundamental, sdo

eles Aceleracdo 2 e 3.

Em apenas um dos programas foi possivel observar uma tendéncia de retorno
de alunos para as turmas regulares, o Aceleracdo 1. Em consondncia com as normas
desse projeto, que estipula que os alunos devem retornar as turmas comuns, foi o

Unico projeto em que se observou que a maioria dos participantes acaba retornando
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para a categoria das turmas regulares35. Esse padrdo pode nos dizer que talvez o
tracking ndo englobe todas as politicas, sendo talvez mais intensa para as intervengdes
posicionadas em séries do segundo segmento, indicando uma possibilidade concreta

de concluir o ensino fundamental por meio dessas politicas.

Os resultados também apontam que entrar em uma turma de corregao de fluxo
tende a aumentar as chances de continuar nesse tipo de ensino, algo que nao foi
observado na segunda etapa da analises desse trabalho, pois estdvamos trabalhando
com apenas alunos encaminhados pela primeira vez a correcdo de fluxo. No caso de
novos trabalhos, preocupados em observar fatores relacionados a estar em uma turma
de correcdo de fluxo, sem divida, a trajetéria passada em um desses projetos facilita o

entendimento do fenbmeno.

Esse conjunto de informagdes aponta para a presenca de uma espécie de
migracdo constante de alunos entre esses programas e também para a tendéncia de
conclusdo do Ensino Fundamental por meio da acelera¢dao dos estudos. Com a série
longitudinal pequena, ainda é dificil observar se existem trackings longos, que
permitam, talvez, a realizacdo do 32 ao 92 ano (série), em turmas de aceleracdo. No
entanto, observa-se trackings curtos localizados no segundo segmento, dedicados a

conclusdao do Ensino Fundamental.

A presenca de trackings curtos pode impactar as oportunidades, sociabilidade e
aprendizado dos alunos, seguindo o que sabemos sobre as pesquisas, centradas em
estudar os impactos do tracking. Em primeiro lugar, oferecer modalidades de ensino
distintas para esses alunos pode aumentar as desigualdades de oportunidades e
performances entre os matriculados na rede, essa hipdtese deve ser testada no futuro
através de desenhos de pesquisa capazes de observar variagcdes na aprendizagem e
trajetdrias desses individuos. Além disso, por concentrar individuos com caracteristicas
de minorias em desvantagem, como foi observado na etapa um, a formagdo desses

tracking pode aumentar o sentimento de estigma e reduzir as possibilidades de

* Existe a possibilidade do retorno as classes regulares ser revertido, num segundo momento, em
retorno ao tracking paralelo. Com essa preocupacdo, para trabalhos futuros é necessario observar as
transicdes no mais longo prazo, identificando o que acontece com os alunos que retornaram ao ensino
regular.
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sociabilidade dos alunos, por limitar a pluralidade de grupos em que esses estudantes

circulam, criando espécies de “guetos” dentro da escola.

A possibilidade de término do Ensino Fundamental pelas politicas de correcdo e
aceleracdo, demonstrada pelos dados acima expostos, fortalece os achados de Lima
(2016) que identificou maiores dificuldades na trajetéria dos alunos de correcao de
fluxo ao atingem o Ensino Médio. Ou seja, pela proximidade entre essas politicas e o
ensino médio, podemos supor uma tendéncia a dificuldade de adaptagdo a novas
realidades escolares mais complexas. Como suposicdo, podemos inferir que, talvez, o
risco de adaptacdo pudesse ser reduzido se o intervalo entre a saida das turmas de

aceleracdo e o ingresso do ensino médio fosse maior.
Conclusao Tracking

Com o pequeno intervalo de tempo entre os dados, ndo é possivel garantir que
existe um tracking longo que funcione por todo o Ensino Fundamental. No entanto,
parece ser bem aceitavel garantir que existem trackings curtos no segundo segmento,
para efetivar a conclusdo dessa etapa de ensino. A existéncia desse fendmeno aponta
a necessidade de estudos futuros preocupados em avaliar qual é o impacto dessas

experiéncias para os alunos participantes.

Os resultados numéricos acompanham as normas da prefeitura que permitiam
a possibilidade de migracdo entre essas politicas. No entanto, os dados surpreendem
ao mostrar que o tamanho ou intensidade do empiricamente observado é maior do
qgue acreditdvamos ocorrer. Concluindo, portanto, que parece ser bastante incomum
gue alunos encaminhados para esses programas retornem depois de um ano para as

turmas regulares.

Essa etapa do trabalho demonstra que talvez para o primeiro encaminhamento
as andlises da segunda etapa sejam importantes, mas ao trabalhar sobre a
manutencdo de alunos nessas politicas é preciso tratar com relevancia o fator de ja se
encontrar estudando em uma turma de correcdo de fluxo e aceleracdo, o que,
provavelmente, aumenta de forma intensa, as chances do individuo se manter nessa

modalidade de ensino.
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Por fim, para o futuro das pesquisas com essa tematica, se faz necessario testar
a hipdtese dessas turmas de aceleragao estarem substituindo, em muitos casos, um
encaminhamento para turmas de EJA. O impacto entre um encaminhamento para EJA
ou correcao de fluxo certamente deve produzir resultados distintos relativos a
aprendizagem e trajetdria dos alunos egressos. Assim, estudos sobre essa questdo
devem se preocupar também em comparar os efeitos do tracking na correcao de fluxo

com possiveis encaminhamentos as turmas de EJA.
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Consideragodes Finais

Ao idealizar esse projeto, exploramos um conjunto de previsdes relacionadas a
possiveis resultados que poderiam ser encontrados ao longo da investigacdo. A ideia
central, que guiou o estudo, era entender se as turmas de correcdao de fluxo
funcionam, ou ndo, como formas de segmentagcdes internas ao espago escolar,
construidas por dindmicas de selecdo que ratificam processos de segregacao,

descriminacdo e preconceito, observados em contextos externos a escola.

Com base em leitura aprofundada da literatura que aborda esses modelos de
intervencdo na escola, ilustramos, em inimeras passagens, 0s riscos relativos a
implementacdo de desenhos de politicas educacionais de corre¢do de fluxo que ao
segmentar o espaco escolar através do desempenho dos alunos pode estar

reproduzindo clivagens relativas a categorias socioecondmicas e ambientes culturais.

Nesse sentido, a primeira estratégia metodolégica da investigacdo foi
confrontar os alunos das turmas de aceleracdo com o restante da “clientela” da rede.
Os resultados obtidos, nessa primeira etapa, reforcam o que grande parte da teoria
educacional ja havia encontrado. Nos agrupamentos de correcdo de fluxo,
encontramos o perfil de uma populacdo que reflete desvantagens anteriores e/ou
exteriores a escola. Tal resultado demonstra que o desempenho de seus estudantes
estd altamente correlacionado com fatores relativos a origem social do individuo, ou
seja, alunos de origem social desfavoravel possuem mais chances de obter resultados
educacionais inferiores, o que, consequentemente, tem levado ao aumento da

probabilidade de ser encaminhado para essas turmas.

Nessa perspectiva, a escola ainda parece ser muito impotente em conseguir
diminuir as diferencas relativas a origem social dos seus alunos, ndo sendo capaz de
atenuar o “gap” ou intervalo entre os alunos que ingressam com oportunidades
variadas e fortemente desiguais. Com isso, é importante refletir sobre a possibilidade
de o processo educacional legitimar desigualdades futuras, quando transforma
desigualdades anteriores em desigualdades de performance. Esse risco, recorrente no

debate do campo da Sociologia da Educacdo, é central no conjunto dos dados aqui
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apresentados, merecendo espaco relevante nas agendas publicas sobre os problemas

da educacdo no pais e no municipio.

Os resultados obtidos nas comparagbes com o conjunto da rede eram
interessantes e apontavam para um determinado caminho. Porém, de um modo geral,
os resultados ndao nos ajudavam a dizer se essas variagdes encontradas, entre a rede e
os programas, poderiam ser produto da propria atuacdo de agentes escolares que, de
forma intencional, ou ndo, estariam selecionando repetidamente alunos por
caracteristicas extraescolares e ndo pelas normas que haviam sido apresentas pela

prefeitura ao conjunto de professores.

Com a preocupagdo em observar fatores extraescolares, criamos grupos de
alunos que chamamos de equivalentes, tendo como objetivo tentar comparar quais
seriam as categorias que realmente fazem diferenca na hora da escolha de um aluno
para a turma de correcdo de fluxo. Esses agrupamentos nomeados de grupos de
controle eram formados por casos em que o estudante se adequava as normas de

enturmacao na correcao de fluxo, porém nao haviam sido encaminhados.

A comparagao entre esses grupos e os alunos encaminhados, provavelmente,
nos aponta os resultados mais robustos dessa dissertacdo. Mesmo com alguns limites
gue foram encontrados ao longo do estudo, observamos que a escolha dos individuos
esta proxima as explicagbes escolares, como desempenho e atraso escolar, e
também, de forma menos intensa, aos fatores extraescolares. Ao longo das andlises
também foi descoberto que as escolas maiores aumentam as chances dos seus alunos
serem encaminhados para tais programas. Esse fator indica que a organizacdo da
politica e das escolas pode estar afastando muitos alunos que seriam o publico alvo

dessas intervengses.

Em relacdo as varidveis sociais e econ6micas, na comparagdo com grupos
equivalentes, ainda se observaram algumas diferencas significativas. No entanto,
inferiores aquelas obtidas anteriormente com a comparacao frente a rede. Sob o crivo
do instrumento da regressdo logistica os efeitos dessas categorias comecavam a
diminuir. Esse processo foi denominado de “desidratagdo”, em outras palavras,

representa a diminuicdo da intensidade daquele efeito ou informacdo explicativa.



154

Porém, devido aos rigorosos controles utilizados para formacdo dos grupos de
compara¢do, a simples presenca desses fatores como significativos podem ser
indicativos importantes da existéncia, pelo menos de uma forma residual, de variaveis

extraescolares, explicando uma parte das escolhas para turmas de correcao de fluxo.

A utilizagdo de vdarios instrumentos de andlise e a observagdo das
transformacdes dos resultados foi também uma tematica explorada pela dissertacao.
O objetivo foi demonstrar que dependendo dos instrumentos utilizados podemos
chegar a finais diferentes, evidenciando a importdncia da consisténcia entre a sua

pergunta de pesquisa e o método utilizado para chegar a sua resposta.

Nesse caminho, o estudo foi capaz de identificar a possibilidade da existéncia
de um tracking referente as turmas de correcdo de fluxo, possibilitando a realizacdo do

Ensino Fundamental em “trilhas” paralelas de ensino.

Os resultados encontrados para a questdo sobre a existéncia do tracking foram
realizados através da andlise de documentos referentes as regras de enturmacdo
publicados pela Prefeitura, como também no conjunto de dados administrativos
coletados junto a SME. Os documentos apontaram que, formalmente, existem brechas
ou lacunas que possibilitam alunos em defasagem idade-série, migrarem entre a
maioria dos projetos, indicando ainda, a possibilidade de terminar seus estudos e
conseguir o diploma do Ensino Fundamental por meio de um processo de acelera¢ao

da trajetdria escolar, propiciada por essas politicas.

Por um lado, os dados numéricos descritos corroboraram as normas da
prefeitura mostrando que essas possibilidades sdao aproveitadas no sistema, com um
grande numero de alunos migrando entre os programas e completando essa etapa de
ensino. Por outro, as chances ou percentuais de alunos de retornarem as turmas
regulares foi bem pequena, indicando que ao entrar em uma dessas politicas deve-se
esperar dificuldades de voltar as classes comuns. Assim, a precedéncia em uma politica
aponta para o aumento das chances em participar de uma segunda politica, fator que
ndo tinha sido observado nas andlises anteriores pelo fato de estarmos trabalhando

com alunos com chances de serem encaminhados pela primeira vez.
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A existéncia de um tracking realmente sélido entre um longo periodo de tempo
nao foi capaz de ser comprovado pelo intervalo temporal pequeno entre os dados.
Porém, podemos garantir que os programas do segundo segmento funcionam como
trackings curtos para facilitar o fim do Ensino Fundamental, indicando a necessidade
de pesquisas sobre o impacto dessas politicas na continuidade da vida escolar desses

estudantes.

A instituicdo do tracking, por meio dessas politicas, ndo pode ser chamada de
algo informal, como foi abordado em algumas passagens no texto. Isto porque
estamos falando de transi¢cGes e trajetérias publicamente informadas pelo érgao
publico responsavel pela escolarizacdo no municipio. Um objeto interessante para
estudos futuros seria os impactos sobre desempenho e desigualdade que essas
divisdes podem provocar, considerando que o conjunto de estudos que se debrugaram

sobre essa tematica identificaram riscos nesses tipos de politicas.

Acrescenta-se ainda, como sugestdo, o fomento de pesquisas relacionadas ao
impacto de desempenho dos egressos dessas politicas, ou seja, compreender se de
forma relativa os alunos pioram ou melhoram seu desempenho escolar pelo fato de
participarem dessas intervencdes. Com essa perspectiva, fica sendo necessario dispor
de boas medidas referente ao desempenho no nivel individual que possibilitem

comparag8es para mensurar impacto de curto e longo prazo.

A falta de boas medidas para esse tipo de questdo de pesquisa prejudicou a
realizacdo da avaliacdo ja nesse trabalho. No futuro, espera-se maior aproveitamento
de algumas avaliagBes que ja existem como a Prova Rio e a Prova Brasil para tentar
medir o desempenho desse publico. O custo financeiro com a inclusdao desses casos,
ndo deve ser alto se compararmos com os valores atuais ja observados, pois estamos

falando da incorporacgdo de uma parcela pequena de alunos.

Na forma de suposicdo, a incorporacdo desses alunos pode resultar em uma
diminuicdo dos resultados de proficiéncia para rede como um todo, pois estamos
falando de um grupo que provavelmente possui niveis abaixo se comparados com a

média.
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No mesmo caminho de propostas a serem realizadas, fica sendo importante
maior transparéncia e informag¢dao de aspectos sobre essas politicas. Com
disponibilidade publica, ainda é pouca coisa que se sabe das dindmicas qualitativas
desses programas, ou seja, dados referentes ao dia-a-dia, organizagdao, metodologia,
materiais. Concomitante, seria interessante a coleta de dados sobre implementacao
que permitissem explicar retornos diferenciados por localidade, ilustrando praticas

gque pudessem ser replicadas.

As politicas de correcao de fluxo, como as aqui descritas e analisadas, sdo
objeto de controvérsias, em geral, de cunho ideoldgico. Uma das inten¢des deste
trabalho é contornar essa caracteristica negativa. Contudo, uma reflexdao de fundo,
ainda que n3do diretamente objeto do escopo desta investigacao pode contribuir para a

discussdo sobre problemas elementares da educagao brasileira.

Criadas sob a égide da correcdo de uma espécie de anomalia transitéria, tais
programas e classes tendem, como no Rio de Janeiro, a se tornarem permanentes e,
neste mesmo caso particular, serem ainda denominadas “acdo estratégica” da SME,
ganhando coordenacdo prépria, status e perenidade. Tal condi¢cdo exige pensar sobre
a rotina de um grande sistema que, em alguma medida, pode ter naturalizado conviver
com grande parcela de seus estudantes ndo aprendendo o que seria esperdvel deles

nos tempos regulamentares.

Conviver serenamente com milhares de estudantes, renovados anualmente,
gue sdo remetidos a centenas de turmas fora do circuito escolar regular ainda nas
primeiras séries das trajetdrias escolares previstas para perdurarem, ao menos, até a
décima segunda série, porque ndo alcancaram patamares minimos de desempenho, é
admitir conforto com um quadro nada confortavel. Se ha uma descricdo para o
fracasso de um sistema educacional, nada é mais expressivo de tal situacdo que a
longevidade e alcance da “correcdo de fluxo”. Quando se assomam as evidéncias de

Ill

gue ha perfis adscritos associados com tal “trajetdria alternativa”, sinais vermelhos
devem ser acesos. Nao parece razodvel admitir tamanha reprovacao e, sobretudo, nao
aprendizagem (ou ndo ensinagem) como tracos regulares de um sistema escolar.
Reprovacdao e circuitos escolares paralelos precisariam ser tomados com muita

atencdo em um contexto de universalizacdo recente do acesso a escolarizacao
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fundamental. Muito mais conhecimento precisa ser gerado, de forma a

desenvolvermos antidotos contra a passividade diante de tal quadro.

No mais, o caminho é longo e parece ser profundamente complexo, muitos
desafios estdao colocados para o sistema educacional e seus gestores publicos, mas um
constante processo de buscar erros e acertos na perspectiva de consolidar o direito
educacional pode ser a chave para novos caminhos. Construir informacdes e aciona-
las, na perspectiva de avaliar as politicas de forma séria e consistente, é como pensar
numa caminhada capaz de prever os obstaculos que irdo aparecer ao longo das
trajetdrias, permitindo tomadas de decisdo planejadas e qualificadas. Nesse sentido,
estudos com banco de dados publicos podem contribuir, de forma admiravel, na

qualificacdo do campo das politicas publicas educacionais.
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ANEXO 1 — Modelos Passo a Passo, Step Wise e Graficos e Tabelas Predict

Realfabetiza¢ao 1

Regressdo Logistica — Passo a Passo (Inserindo Varidveis por Ordem De Escolha)
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Odds Ratio

P> |z|

Medidas de Ajuste:

Etapa 1:

Na primeira etapa insercdo das variaveis da Categoria D.

Sexo Feminino =1
Pardos =1
Pretos=1

Escolaridade dos Pais

NIS Cadastrado =1

.8549018

1.129494

1.218632

.780978

1.000072

0.001*
0.019*
0.006*
0.000*

0.999

N: 8153
Log Likelihood:
-5592.6632
Pseudo R2:
0.0084

Etapa 2:

Na segunda etapa, insercdo das varidveis da Categoria C.

Sexo Feminino =1
Pardos =1
Pretos=1

Escolaridade dos Pais

NIS Cadastrado =1

Tamanho Escola

Turno Manha =1

.8556014

1.121387

1.203357

.7880798

1.011623

1.00126

1.570926

0.001*
0.030*
0.013*
0.000*

0.801
0.000*

0.000*

N: 7985
Log Likelihood:
-5406.9508
Pseudo R2:
0.0216

Na terceira etapa, insergao das variaveis Notas Bimestrais e

Etapa 3:
Frequéncia.
Sexo Feminino=1 .9869981 0.791
Pardos=1 1.094441 0.096
Pretos=1 1.154302 0.060
N: 7893
Escolaridade dos Pais .7979798 0.000*
Log Likelihood:
NIS Cadastrado =1 .9775016 0.630
-5181.139
Tamanho Escola 1.00135 0.000*
Pseudo R2:
x _ *
Turno Manhd =1 1.591243 0.000 0.0518
Provas Bimestrais Portugués .6916334 0.000*
Provas Bimestrais
1.3017 0.000*

Matematica




Frequéncia

1.004927

0.042*
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Etapa 4:

Na quarta etapa, insercdo da varidvel Atraso Escolar.

Sexo Feminino =1
Pardos =1
Pretos=1

Escolaridade dos Pais
NIS Cadastrado =1
Tamanho Escola
Turno Manhd =1
Provas Bimestrais Portugués
Provas Bimestrais
Matematica
Frequéncia

Atraso Escolar

1.000211

1.079568

1.130974

.8151161

.9578522

1.001439

1.627432

7176458

1.287331

1.009481

1.219098

0.997
0.161
0.110
0.000*
0.366
0.000*
0.000*

0.000*

0.000*

0.000*

0.000*

N:7893
Log Likelihood:
-5117.4962
Pseudo R2:
0.0635

Etapa 5:

Na quinta etapa sdo inseridas as Notas da Prova Rio.

Sexo Feminino =1
Pardos =1
Pretos=1

Escolaridade dos Pais
NIS Cadastrado =1
Tamanho Escola
Turno Manhd =1
Provas Bimestrais Portugués

Provas Bimestrais

Matematica
Frequéncia
Atraso Escolar
Prova Rio Portugués

Prova Rio Matematica

1.072032

.978462

1.030237

.86018

1.041244

1.001381

1.720245

.7293325

1.13483

1.002707

1.525958

9967476

.9975859

0.400
0.809
0.816
0.003*
0.607
0.000*
0.000*

0.000*

0.000*

0.583
0.000*
0.023*

0.074

N:3236
Log Likelihood:
-1936.1387
Pseudo R2:
0.1078

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Varidvel Dependente: Realfabetizacdo 1 =1



Regressao Logistica — Stepwise (Condiconal) / SPSS

Odds Ratio P> |z|
Etapa 1:
Atraso Escolar 1.631 0.000*
Etapa 2:
Atraso Escolar 1.548 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 747 0.000*
Etapa 3:
Atraso Escolar 1.555 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .745 0.000*
Turno Manhd =1 1.709 0.000*
Etapa 4:
Atraso Escolar 1.572 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .749 0.000*
Tamanho Escola 1.001 0.000*
Turno Manhd =1 1.719 0.000*
Etapa 5:
Atraso Escolar 1.548 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 775 0.000*
Tamanho Escola 1.001 0.000*
Turno Manhd =1 1.735 0.000*
Prova Rio Portugués .995 0.000*
Etapa 6:
Atraso Escolar 1.532 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 727 0.000*
Provas Bimestrais
1.117 0.000*
Matemidtica
Tamanho Escola 1.001 0.001*
Turno Manhd =1 1.711 0.000*
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Prova Rio Portugués .995 0.000*
Etapa 7:

Atraso Escolar 1.521 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .730 0.000*

Provas Bimestrais
1.118 0.001*

Matematica

Tamanho Escola 1.001 0.000*
Turno Manhd =1 1.711 0.000*
Escolaridade dos Pais .852 0.002*
Prova Rio Portugués .995 0.000%*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Varidvel Dependente: Realfabetizacdo 1 =1

Graficos e Tabelas (Predict)

Realfabetiza¢do 1 — Cendrio Com Prova Rio.

Grafico 1: Probabilidade Predita X Atraso Escolar

Anos Defasado

® Predicted probability

Fitted values

10

167



168

Grafico 2: Probabilidade Predita X Proficiéncia Portugués Prova Rio

T T T T T
50 100 150 200 250 300
Proficiéncia Prova Rio 2012

Fitted values

® Predicted probability

Grafico 3: Probabilidade Predita X Notas Portugués

Notas Provas Bimestrais POR

® Predicted probability Fitted values
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Grafico 4: Probabilidades Preditas X Tamanho Escola

T T T T T
0 200 400 600 800 1000
Tamanho da Escola

® Predicted probability n ——— Fitted values

Tabela 1: Média da Probabilidade Predita por Turno

Média Erro Padrio Intervalo de Confianga - 99
Predita (P)
Turno Manha ,4448378 ,0043696 ,4335758 ,4560997
Turno Tarde ,3302632 ,0044054 ,3189088 ,3416175

Fonte: SME — RJ. Manha e Integral =1 : Tarde = 0.

Tabela 2: Média da Probabilidade Predita por grupos de Escolaridade dos Pais

Média - Intervalo de Confianca - 99
. Erro Padrao
Predita (P)
Analfabeto ,5326079 ,0275099 ,4617051 ,6035108
Ensino Fundamental Incompleto ,43399 ,0050758 ,420908 ,4470721
Ensino Fundamental ,3848657 ,0050686 ,3718021 ,3979293
Ensino Médio ,303539 ,0068005 ,2860116 ,3210663
Ensino Superior ,293055 ,0329611 ,2073529 ,377258

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *
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Aceleragao 1

Regressao Logistica — Passo a Passo (Inserindo Varidveis por Ordem De Escolha)

Odds Ratio P> |z| Medidas de Ajuste:
Etapa 1: Na primeira etapa insercdo das varidveis da Categoria D.
Sexo Feminino =1 1.121306 0.239 N:1923
Pardos=1 1.261325 0.036* Log Likelihood:
Pretos =1 1.638849 0.001* -1280.6362
Escolaridade dos Pais 1.060529 0.329 Pseudo R2:
NIS Cadastrado = 1 1.048205 0.620 0.0049
Etapa 2: Na segunda etapa, insercdo das varidveis da Categoria C.
Sexo Feminino =1 1.126988 0.227
Pardos =1 1.269355 0.035* N: 1879
Pretos=1 1.602039 0.003* Log Likelihood:
Escolaridade dos Pais 1.073888 0.246 -1241.668
NIS Cadastrado = 1 1.048547 0.623 Pseudo R2:
Tamanho Escola 1.001414 0.000* 0.0140
Turno Manhd =1 7402194 0.002*
Na terceira etapa, insercdo das varidveis Notas Bimestrais
Etapa 3:
e Frequéncia.
Sexo Feminino =1 966816 0.759
Pardos =1 1.312323 0.027%*
Pretos=1 1.757982 0.001*
Escolaridade dos Pais 1.086261 0.217 N:1760
Log Likelihood:
NIS Cadastrado =1 1.202487 0.085
-1071.2123
Tamanho Escola 1.001863 0.000*
Pseudo R2:
5 _ "
Turno Manha =1 .6871678 0.000 0.1014
Provas Bimestrais Portugués 1.360378 0.000*
Provas Bimestrais Matematica 1.058347 0.155
Frequéncia .9924533 0.184

Etapa 4: Na quarta etapa, insercdo da variavel Atraso Escolar.
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Sexo Feminino =1
Pardos=1
Pretos=1

Escolaridade dos Pais
NIS Cadastrado =1
Tamanho Escola
Turno Manhda =1
Provas Bimestrais Portugués
Provas Bimestrais Matematica
Frequéncia

Atraso Escolar

.9233197

1.276464

1.770306

1.121382

1.206145

1.00209

.6553725

1.33763

1.027474

.9935594

1.364311

0.488
0.056
0.001*
0.101
0.093
0.000*
0.000*
0.000*
0.510
0.272

0.000*

N: 1670
Log Likelihood:
-992.07815
Pseudo R2:
0.1126

Etapa 5:

Na quinta etapa sdo inseridas as Notas da Prova Rio.

Sexo Feminino =1
Pardos=1
Pretos=1

Escolaridade dos Pais

NIS Cadastrado =1

Tamanho Escola

Turno Manhd =1
Provas Bimestrais Portugués
Provas Bimestrais Matematica
Frequéncia
Atraso Escolar
Prova Rio Portugués

Prova Rio Matematica

.9677536

1.081275

1.560685

1.042151

1.181339

1.001932

7449648

1.248902

.9757832

.9936296

1.495422

1.002418

1.001342

0.820
0.619
0.046*
0.636
0.223

0.000*

0.031*
0.000*
0.651
0.453
0.000*
0.302

0.528

N: 1054
Log Likelihood:
-651.64735
Pseudo R2:
0.0984

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Variavel Dependente: Aceleragdo 1 =1



Regressao Logistica — Stepwise (Condiconal) / SPSS

Odds Ratio P> |z]
Etapa 1:
Provas Bimestrais Portugués 1.318 0.000*
Etapa 2:
Atraso Escolar 1.496 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 1.252 0.000*
Etapa 3:
Atraso Escolar 1.500 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 1.253 0.000%*
Tamanho Escola 1.002 0.001*
Etapa 4:
Atraso Escolar 1.495 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 1.258 0.000%*
Tamanho Escola 1.002 0.001*
Turno Manha =1 .755 0.036*
Etapa 5:
Atraso Escolar 1.498 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 1.261 0.000*
Tamanho Escola 1.002 0.000*
Turno Manha =1 .753 0.036*
Preto=1 1.472 0.044*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Varidvel Dependente: Aceleragdo 1 =1
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Grafico 5: Probabilidade Predita X Atraso Escolar
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Grafico 6: Probabilidade Predita X Notas Bimestrais Portugués
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Grafico 7: Probabilidades Preditas X Tamanho da Escola
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Tabela 3: Probabilidades Preditas por Turno

Média Erro Padrio Intervalo de Confianga - 99
Predita (P)
Turno Manha ,4112554 ,0083142 ,3898007 ,4327101
Turno Tarde ,4588235 ,0068975 ,4410245 ,4766226

Fonte: SME — RJ. Manha e Integral =1 : Tarde = 0.
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Realfabetiza¢dao 2 — Cendrio Sem Prova Rio

Regressao Logistica — Passo a Passo (Inserindo Varidveis por Ordem De Escolha)

Odds Ratio P> |z| Medidas de Ajuste:
Etapa 1: Na primeira etapa insercdo das varidveis da Categoria D.
Sexo Feminino =1 .6417379 0.000* N:4167
Pardos = 1 1.227028 0.015* Log Likelihood:
Pretos = 1 1.241669 0.049* ~2376.8493
) ) Pseudo R2
Escolaridade dos Pais .8580521 0.001*
0.0151
NIS Cadastrado =1 1.310876 0.000*
Etapa 2: Na segunda etapa, insercdo das variaveis da Categoria C.
Sexo Feminino =1 .6520002 0.000*
— *
Pardos =1 1.22502 0.018 N: 4063
Pretos =1 1.297199 0.021* Log Likelihood:
Escolaridade dos Pais .8799297 0.007* -2271.5689
NIS Cadastrado = 1 1.275291 0.001* Pseudo R2:
Tamanho Escola 1.001968 0.000* 0.0382
Turno Manhd =1 1.591009 0.000*
Na terceira etapa, insergao das varidveis Notas Bimestrais
Etapa 3:
e Frequéncia.
Sexo Feminino =1 .7147456 0.000*
Pardos=1 1.168881 0.076
Pretos=1 1.213457 0.091 N: 4019
Escolaridade dos Pais 9179578 0.078 Log Likelihood:
NIS Cadastrado =1 1.205008 0.013* -2188.2524
Tamanho Escola 1.001894 0.000* Pseudo R2:
Turno Manh3 = 1 1.529249 0.000* 0.0636
Provas Bimestrais Portugués .7907952 0.000*
Provas Bimestrais Matematica .9317555 0.021*

Frequéncia 1.006451 0.103
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Etapa 4:

Na quarta etapa, insercao da variavel Atraso Escolar.

Sexo Feminino =1
Pardos=1
Pretos=1

Escolaridade dos Pais
NIS Cadastrado =1
Tamanho Escola
Turno Manhd =1

Provas Bimestrais Portugués

Provas Bimestrais Matematica

Frequéncia

Atraso Escolar

7323565

1.140432

1.166955

.9358466

1.22189

1.001971

1.611057

.8158223

.9460993

1.014473

1.315388

0.000*
0.139
0.182
0.177

0.008*

0.000*

0.000*

0.000*
0.073

0.000*

0.000*

N: 4019
Log Likelihood:
-2157.1278
Pseudo R2:
0.0770

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Varidvel Dependente: Realfabetizacdo 2 =1

Regressao Logistica — Stepwise (Condicional) / SPSS

Odds Ratio P> |z|
Etapa 1:
Provas Bimestrais Portugués .736 0.000*
Etapa 2:
Provas Bimestrais Portugués .743 0.000*
Tamanho Escola 1.002 0.000*
Etapa 3:
Atraso Escolar 1.262 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .775 0.000*
Tamanho Escola 1.002 0.000*
Etapa 4:
Atraso Escolar 1.287 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .782 0.000*
Tamanho Escola 1.002 0.000*
Turno Manhd =1 1.641 0.000*




Etapa 5:
Atraso Escolar 1.331 0.000*
Provas Bimestrais Portugués 773 0.000*
Frequéncia 1.015 0.000*
Tamanho Escola 1.002 0.000*
Turno Manhd =1 1.635 0.000*
Etapa 6:
Atraso Escolar 1.326 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .783 0.000*
Frequéncia 1.014 0.001*
Tamanho Escola 1.002 0.000*
Turno Manhd =1 1.633 0.000*
Sexo Feminino =1 .759 0.001*
Etapa 7:
Atraso Escolar 1.328 0.000*
Provas Bimestrais Portugués .789 0.000*
Frequéncia 1.013 0.001*
Tamanho Escola 1.002 0.000*
Turno Manha =1 1.618 0.000*
Sexo Feminino =1 .755 0.001*
NIS Cadastrado =1 1.249 0.003*

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = *. Variavel Dependente: Realfabetizagdo 2 =1
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Grafico 8: Probabilidade Predita X Atraso Escolar
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Grafico 9: Probabilidade Predita X Notas Portugués
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Grafico 10: Probabilidade Predita X Frequéncia
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Grafico 11: Probabilidades Preditas X Tamanho Escola
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Tabela 4: Média da Probabilidade Predita por Turno

Média Erro Padrio Intervalo de Confianca - 99
Predita (P)
Turno Manh3d ,3280273 ,0032758 ,3195853 ,3364693
Turno Tarde ,2234416 ,0022874 ,2175469 ,2293364
Fonte: SME — RJ. Manh3 e Integral =1 : Tarde = 0.

Tabela 5: Média da Probabilidade Predita por Sexo

Média Erro Padrio Intervalo de Confianga - 99
Predita (P)
Feminino ,215395 ,0029664 ,2077504 ,2230397
Masculino ,3000782 ,0026299 ,2933009 ,3068556

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Masculino = 0, Feminino = 1.

Tabela 6: Média da Probabilidade Predita por Nis

Média Erro Padrio Intervalo de Confianga - 99
Predita (P)
Nao Cadastrado NIS ,2397886 ,0026711 ,2329049 ,2466722
Cadastrado NIS ,3001023 ,003095 ,2921264 ,3080781

Fonte: SME — RJ. Significativo 99% = * Cadastrado NIS = 1, Ndo Cadastrado NIS = 0.
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ANEXO 2:

PREFEITURA DA CIDADE DO RIO DE JANEIRO
Secretaria Municipal de Educacéao

Subsecretaria de Ensino

Coordenadoria de Educacéo

Circular E/SUBE/CED n° 166

Rio de Janeiro, 28 de novembro de 2012.

Assunto: PROCEDIMENTOS PARA O FINAL DO ANO LETIVO DE 2012

Sr(a). Coordenador(a) de E/SUBE/CRE
Sr(a). Assessor(a) de Integracao da E/SUBE/CRE
Sr(a). Gerente da E/SUBE/CRE/GED

Sr(a). Diretor(a) de Unidade Escolar

Apresentamos 0s procedimentos a serem adotados ao final deste ano
letivo, de modo a minimizar, ao maximo, erros de lancamento de dados e
garantir a fidedignidade dos resultados da avaliagédo escolar e a confiabilidade
dos documentos (Historico Escolar e Boletim Escolar) entregues aos

responsaveis e alunos.

(..)

CRITERIOS DE ENTURMACAO DOS ALUNOS PARA O ANO
LETIVO DE 2013



QUADRO DE ENTURMAGCAO PARA 2013

(A) = Automatica; (M) = Manual
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CRITERIOS DE ENTURMAGCAO PARA 2013

2012 CONCEITO CRITERIO(S) ENTURMACAO
FINAL _ 2013
DATA-BASE EM 2013: 31/03
PRE- - com 6 anos completos ou a completar até 1° ANO
ESCOLA (A) 31/03/13.
MB, B, Rou | |com frequéncia igual ou superior a 75%. 2° ANO
MB, B ou R |com frequénciainferior a 75%. 1° ANO
1° ANO com
possibilidade de
(A) reclassificacdo
I com frequéncia inferior a 75%. 1° ANO
MB, B, Rou | |com frequéncia igual ou superior a 75%. 3° ANO
N : 0 o
20 ANO MB, Bou R |com frequéncia inferior a 75%. 2° ANO
com
(A) possibilidade de
reclassificacéo
I com frequéncia inferior a 75% 2° ANO
MB,BOoUuR |nz0 defasado, com frequéncia igual ou
. 4° ANO
(A) superior a 75%.
3° ANO MB, B ou R 3° ANO
ndo defasado, com frequéncia inferior a com
(A) 75%. possibilidade de
reclassificacéo
MB,BouR | gefasado (nascido até 31/03/2001),| ACELERACAO
(M) independentemente da frequéncia 1
I
ndo defasado 3° ANO

(A)
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I defasado com 1 ou 2 anos, | REALFABETI-
(M) independentemente da frequéncia, ZACAO 1
analfabeto projeto da SME
' defasado, independentemente da | ACELERACAO
(M) frequéncia, alfabetizado 1
MB nao qlefasado, com frequéncia igual ou 4° ANO
superior a 75%.
MB . , ACELERACAO
defasado (nascido até 31/03/2001), com 1
frequénciaigual ou superior a 75%.
3° ANO-NCM MB 3° ANO
L com
(codigo 86) frequéncia inferior a 75% possibilidade de
(A) reclassificagéo
BouR defasado ou néo, independentemente da| PROJETO 4°
frequéncia ANO - NCM
I defasado ou né&o, independentemente da REALFABETI'
frequéncia ZAGAO 1
projeto da SME
MB,BouR |[; Anci
’ independentemente da frequéncia ~
P q ACELERACAO
REALFABE- : L ,
TIZACAO 1 (Estes conceitos significam que o aluno esta 1
G alfabetizado)
(Se Liga) I independentemente da frequéncia REALF:ABETI-
(A) (Este conceito significa que o aluno néo foi ZAGAO 1
alfabetizado.) projeto da SME
MB, B ou R |com frequénciaigual ou superior a 75%. 6° ANO
| oriundo do 3° Ano. 4° Ano
ACELERA- ndo do 4° 5
CAO1A | oriundo do 4° Ano. 5° Ano
(A) | oriundo do Realfabetizagéo 1. 5° Ano
MB,BOUR |n30 defasado ou defasado, com
A ) 5° ANO
(A) frequénciaigual ou superior a 75%.
MB, B ou R 4° ANO
A) defasado ou ndo defasado, com com

frequéncia inferior a 75%.

possibilidade de
reclassificacéo
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M) ndo defasado, independentemente da 4° ANO
frequéncia, alfabetizado.
4° ANO
I
nao defasado ou defasado, | REALFABETI-
(M) independentemente da frequéncia, néao ZACAO 1
alfabetizado. projeto da SME
I glefasado (nascido  até 31/03/%00.1), ACELERACAO
(M) independentemente da frequéncia, 1
alfabetizado.
MB,BouR |gefasado ou ndo e com frequéncia igual 69 ANO
(A) ou superior a 75%.
MB, B ou R 5° ANO
(A) defaosado ou nao, com frequéncia inferior com
a 75%. possibilidade de
reclassificacéo
5° ANO .
' defasado ou né&o, independentemente da 5° ANO
(M) frequéncia, alfabetizado.
I ) REALFABETI-
defasado ou néo, independentemente da ZACAO 1
(M) frequéncia, ndo alfabetizado.
projeto da SME
MB,B ou R |nao defasado, com frequéncia igual ou 7°ANO
(A) superior a 75%.
I defasado ou n&o, independentemente da 6° ANO
(M) frequéncia, alfabetizado
I defasado ou ndao, independentemente da| REALFABETI-
(M) frequéncia, ndo alfabetizado ZACAO 2
6° ANO
MB ou B defasado (nascido até 31/03/1998), com | ACELERACAO
M frequénciaigual ou superior a 75%. 3 (se houver
(M) vaga; caso
negativo, 7°

Ano)
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R defasado (nascido até 31/03/1999), com| 7°ANO ou
M frequénciaigual ou superior a 75%. PROJETO 7°
(M) ANO - NJM
MB, B ou R |defasado ou n&o, com frequéncia inferior 6° ANO
a 75%. com
(A) possibilidade de
reclassificacéo
MB independentemente da frequéncia. ACELERACAO
3 (se houver
(M) vaga; caso
REALFABE- negativo, 7°
TIZACAO 2B Ano)
(FORMULA BouR independentemente da frequéncia. PROJETO 7°
DA VITORIA) A) ANO — NJM
projeto da SME
I independentemente da frequéncia. REALFABETI-
(A) ZACAO 2
MB, B ou R |com frequénciaigual ou superior a 75%. CONCLUSAO
DO ENSINO
ACELERA-
(;AO 2 FUNDAMENTAL
(A) MB,B ou R |com frequéncia inferior a 75%. 9° ANO
I independentemente da frequéncia. 8° ANO
ACELERA- | MB, B, Rou | |independentemente da frequéncia. ACELERACAO
CAO 2A (A) 2A
MB, B ou R CONCLUSAO
com frequéncia igual ou superior a 75%.. DO ENSINO
ACELERA-
(;AO 3 FUNDAMENTAL
(A) MB,B ou R |com frequéncia inferior a 75%. 9° ANO
I independentemente da frequéncia. 8° ANO
70 ANO MB, B ouR |ndo defasado, com frequéncia igual ou 8° ANO

superior a 75%.
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(A)

MB, B ou R |nédo defasado, com frequéncia inferior a 7° ANO
75%. com
possibilidade de
reclassificacéo
MB,B eR |defasado (nascido até 31/03/1997),| ACELERACAO
independentemente da frequéncia. 3
I defasado ou néo defasado,| PROJETO 7°
(M) independentemente da frequéncia. ANO — NJM
projeto da SME
ou 7° ANO
MB, B ou R |defasado ou nao,com frequéncia igual ou 9° ANO
superior a 75%.
(A)
MB, B ou R |com frequéncia inferior a 75%. 8° ANO
com
(A) possibilidade de
89 ANO reclassificagdo
I néo defasado 8° ANO
(A)
| defasado com 1 ano (nascido até | ACELERACAO
31/03/1998) e 2 anos (nascido até| 3 (ge houver
(M) 31/03/1997),  independentemente  da| yaga: caso
frequéncia. negativo, 8°
Ano)
MB, B ou R |com frequénciaigual ou superior a 75%. CONCLUSAO
DO ENSINO
9° ANO FUNDAMENTAL
(A) MB, B ou R |com frequéncia inferior a 75%. 9° ANO
I independentemente da frequéncia. 9° ANO
ATENCAO:
Os alunos matriculados na Rede, nascidos até 31/03/1995,

independentemente do conceito, deverdo ser encaminhados para o EJA (A),
com excecédo dos alunos que cursardo o 9°ano em 2013.

Qualquer candidato a vaga na Rede, nascido até 31/03/1995, também
devera ser encaminhado para o EJA.

Observagdes:
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1. No caso dos projetos do Reforgo Escolar, com parcerias externas, ndo
existe a possibilidade de repeticAo de um mesmo projeto, mesmo por
frequéncia; logo, a enturmagédo dos alunos reprovados sera de acordo com 0s
critérios apresentados na tabela acima.

2. Os alunos retidos sé por frequéncia poderao ser reclassificados logo no
primeiro dia letivo de 2013.

3. Os alunos da Rede, matriculados na Educacao Infantil, que completam 6 anos
entre 1° de abril e 30 de junho de 2013, terdo matricula automética no 1° ANO
e o0s alunos de fora da Rede terdo matricula confirmada no 1° Ano apos
avaliagdo da Unidade Escolar.

2. QUADRO DE DEFASAGEM IDADE/ANO DE ESCOLARIDADE

S&o considerados alunos com
Ano de escolaridade defasagem ida(_ie/série, os alunos
nascidos até
1° ANO 31/03/2004
2° ANO 31/03/2003
3° ANO 31/03/2002
4° ANO 31/03/2001
5° ANO 31/03/2000
6° ANO 31/03/1999
7° ANO 31/03/1998
8° ANO 31/03/1997
9° ANO 31/03/1996
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ANEXO 3:
ATO DA SECRETARIA RESOLUCAO SME N.2 1161 DE 10 DE OUTUBRO DE 2011.

Define projetos estratégicos de correcdo de fluxo na Rede Publica do Sistema
Municipal de Ensino da Cidade do Rio de Janeiro e dd outras providéncias. A
SECRETARIA MUNICIPAL DE EDUCACAO, no uso das atribuicdes que lhe sdo conferidas
pela legislacdo em vigor e;

CONSIDERANDO o disposto na alinea “b” do inciso V do artigo 24 da Lei Federal n?
9394/96 — Lei de Diretrizes e Bases da Educagdo Nacional;

CONSIDERANDO a necessidade e a importancia da correcao de fluxo para estimular os
alunos em defasagem idade/ano de escolaridade e favorecer sua inser¢do social,

RESOLVE: Art. 12 Ficam instituidos os projetos estratégicos de correcdo de fluxo abaixo
discriminados:

I- Realfabetizacdo 1 — para alunos do 42 ao 52 Ano, ndo alfabetizados, com defasagem
idade/ano de escolaridade igual ou superior a 2 anos;

II- Realfabetizacdo 2A — para alunos do 62 Ano, considerados ndo alfabetizados, com
defasagem idade/ano de escolaridade igual ou superior a 2 anos;

Ill- Realfabetizacdo 2B — para alunos do 62 Ano, considerados alfabetizados em nivel
rudimentar ou basico, com defasagem idade/ano de escolaridade igual ou superior a 2
anos;

IV- Aceleragao 1A — para alunos oriundos do projeto Realfabetizacdo 1 e alunos do 32 e
do 42 Ano, alfabetizados, com defasagem idade/ano de escolaridade igual ou superior
a 2 anos;

V- Aceleragdo 1B - para alunos do 52 Ano, alfabetizados, com defasagem idade/ano de
escolaridade igual ou superior a 2 anos;

VI- Aceleragdo 2 — para alunos do 62 Ano, alfabetizados, com defasagem idade/ano de
escolaridade igual ou superior a 2 anos;

VII- Aceleracdao 3 — para alunos do 72 e do 82 Ano, alfabetizados, com defasagem
idade/ano de escolaridade igual ou superior a 2 anos;

VIIl- Aceleracdo 2A — a ser implantado em 2012, para atender a necessidade de
aceleracdo de alunos com defasagem idade/ano de escolaridade, oriundos do 62 Ano e
dos projetos Realfabetizacdo 2B e Aceleracdo 1B.

§ 12 O projeto estratégico Aceleracdo 2 tera a duracao de dois anos letivos. Os demais
projetos estratégicos terdo a duracdo de um ano letivo.
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§ 22 O aluno que sair de qualquer um dos projetos estratégicos, em qualquer
momento de sua duracgdo, retornara ao seu grupamento de origem.

Art. 22 Consideram-se defasados os alunos que se enquadrarem nas situacdes abaixo
descritas (data de nascimento) em relacdo ao Ano de escolaridade regular indicado
para 2012, segundo seu resultado final:

ANO DE ESCOLARIDADE OS NASCIDOS ATE 32 ANO 31/03/2002 42 ANO 31/03/2001 52
ANO 31/03/2000 62 ANO 31/03/1999 72 ANO 31/03/1998 82 ANO 31/03/1997 92 ANO
31/03/1996

Art. 32 A avaliacdo dos alunos dos projetos estratégicos de correcdo de fluxo
considerard, para a atribuicdo do conceito global, os objetivos previstos no projeto.

§ 12 Nos projetos estratégicos Realfabetizacdo 1, Realfabetizacdo 2A, Realfabetizacdo
2B, Aceleragdo 1A e Aceleragdo 1B, o aluno receberd, a cada bimestre, um conceito
global.

§ 22 No projeto estratégico Aceleracdo 2, a avaliagdo seguird os seguintes passos:

a) no primeiro modulo, o aluno receberd, a cada bimestre, uma média das atividades
de avaliacdo realizadas pelo professor, em Lingua Portuguesa e em Matematica;

b) no final de cada um dos demais modulos, o aluno receberd, em cada disciplina, uma
média das atividades de avaliacdo realizadas pelo professor;

c) o aluno terd, a cada bimestre, nas disciplinas Inglés e Educacao Fisica, uma nota de 0
(zero) a 10 (dez), fazendo-se sua média final nessas disciplinas, ao final do projeto;

d) ao final do projeto, o aluno receberd um conceito global.
§ 32 No projeto estratégico Aceleracao 3, a avaliacao seguira os seguintes passos:

a) o aluno receberd, a cada médulo, uma nota de 0 (zero) a 10 (dez), que constituira
sua nota final na disciplina do médulo;

b) o aluno ter3, a cada bimestre, nas disciplinas Lingua Estrangeira e Educacao Fisica,
uma nota de 0 (zero) a 10 (dez), fazendo-se sua média final nessas disciplinas, ao final
do ano letivo;

c) ao final do ano letivo, o aluno recebera um conceito global.
§ 492 Nos projetos estratégicos Aceleracdo 2 e Aceleragao 3, o aluno que obtiver nota
final inferior a 5 (cinco) no médulo, sera reavaliado e, se receber nota igual ou superior

a 5 (cinco), esta substituird a nota final do médulo.

Art. 42 Ao final do ano letivo, os alunos serdo enturmados para o ano seguinte, de
acordo com seu Conceito Global final:



| — Os alunos do projeto estratégico Realfabetizagdo 1 serdo enturmados:
a) no projeto Aceleragdo 1A, se conceituados com MB, B e R;

b) no Ano de escolaridade de origem, se conceituados com |.

Il - Os alunos do projeto estratégico Realfabetizacao 2A serdo enturmados:
a) no 72 Ano, se conceituados com MB ou B;

b) no projeto Realfabetizacdo 2B, se conceituados com R;

c) no 62 Ano, se conceituados com | e defasados;

d) no PEJA, se conceituados com | e com idade igual ou superior a 17 anos.
Il - Os alunos do projeto estratégico Realfabetizacdo 2B serdo enturmados:
a) no projeto Aceleragdo 3, se conceituados com MB;

b) no projeto Aceleracdo 2A, se conceituados com B e R;

c) no 62 Ano, se conceituados com | e defasados;

d) no PEJA, se conceituados com | e com idade igual ou superior a 17 anos.
IV — Os alunos do projeto estratégico Aceleracdo 1A serdo enturmados:

a) no 62 Ano, se conceituados com MB, B ou R e ndo defasados;

b) no projeto Aceleragdo 2A, se conceituados com MB, B ou R e defasados.

c) no 42 Ano, se, oriundos do 32 Ano, forem conceituados com | e estiverem
defasados;

d) no 52 Ano, se, oriundos do 42 Ano ou do Realfabetizacdo 1, forem conceituados
com | e estiverem defasados;

e) no PEJA, se conceituados com | e com idade igual ou superior a 17 anos.
V — Os alunos do projeto estratégico Aceleracdo 1B serao enturmados:

a) no 72 Ano, se conceituados com MB, B ou R e ndo defasados;

b) no projeto Aceleracdo 3, se conceituados com MB ou B e defasados;

c) no projeto Aceleracdo 2A, se conceituados com R e defasados;

190
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d) no 62 Ano, se conceituados com I;
e) no PEJA, se conceituados com | e com idade igual ou superior a 17 anos.

VI — Os alunos do projeto estratégico Acelera¢do 2 continuam cursando este projeto
até o final de 2012, quando:

a) concluirdo o Ensino Fundamental, se conceituados com MB, B ou R;
b) serdo enturmados no 82 Ano, se conceituados com |;

c) serdao enturmados no PEJA, se conceituados com | e com idade igual ou superior a
17 anos.

VIl — Os alunos do projeto estratégico Aceleragao 3:
a) concluirdo o Ensino Fundamental, se conceituados com MB, B ou R;
b) serdo enturmados no 82 Ano, se conceituados com | e com idade até 16 anos;

c) serdo enturmados no PEJA, se conceituados com | e com idade igual ou superior a 17
anos.

§12 Os alunos que ndo obtiverem sucesso no projeto Realfabetizacdo 1, conforme
consta da alinea b do inciso | deste artigo, serdo inseridos, no inicio do ano letivo
seguinte, no projeto Nenhuma Crianga a Menos e receberdo atividades de
realfabetizacdo no contraturno, em sistema de tutoria.

§22 Para os alunos dos projetos Realfabetizacdo 2A e Realfabetizacdo 2B que forem
enturmados no 62 Ano, a Unidade Escolar deverd elaborar projeto especial de reforco
escolar.

Art. 52 Os casos omissos serao resolvidos pela Coordenadoria de Educagao, da
Secretaria Municipal de Educacao.

Art. 62 Esta Resolucdo entra em vigor na data de sua publicacdo. Rio de Janeiro, 10 de
outubro de 2011. CLAUDIA COSTIN
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